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RESUMO

A compreensao de variaveis que afetam o desempenho académico € essencial para
a melhoria da qualidade do ensino e da aprendizagem. Essa tematica constitui uma
preocupacgao global que transcende disciplinas e niveis de ensino, uma vez que 0s
resultados académicos tém implicagdes significativas para estudantes, educadores,
instituicdes de ensino e a sociedade. A motivagao para este estudo partiu do principio
de que o rendimento estudantil exerce um papel relevante na trajetéria educacional e
na criagdo de oportunidades, tanto individuais quanto institucionais. Diversas
investigacdes tém analisado elementos associados ao desempenho dos alunos no
ambiente externo das Instituigdes de Ensino Superior (IES); contudo, ha necessidade
de aprofundar essa abordagem no ambiente interno das IES, dada a escassez de
trabalhos dessa natureza em cursos de graduacédo no Brasil. Com o objetivo de
analisar os fatores influenciadores do desempenho académico nos cursos de
bacharelado da UNIFAL-MG, foram utilizados dados socioeconémicos secundarios,
coletados entre 2013 e 2023. Trata-se de uma pesquisa quantitativa, de carater
descritivo e exploratério, realizada com 4925 egressos, em que foram utilizadas
técnicas de estatistica inferencial paramétricas e ndo paramétricas. Os dados iniciais
indicaram que a populagdo do estudo tem idade média proxima a 25 anos, sendo
majoritariamente branca ou parda, com predominéncia feminina. As familias s&o
compostas por trés a cinco integrantes. A maioria dos alunos nao exercia atividade
remunerada antes de ingressar na instituicdo. O nivel de instrucdo dos pais se
concentra entre ensino fundamental, médio e superior. Observou-se um equilibrio
entre estudantes oriundos das redes privada e publica de ensino médio, com a maioria
residindo nos estados de Minas Gerais e Sdo Paulo. Além disso, utilizando-se
modelos de regressao linear multipla, concluiu-se que o coeficiente de desempenho
académico se relaciona positiva ou negativamente com as variaveis socioeconémicas

e sociodemograficas.

Palavras-chave: desempenho académico; fatores influenciadores; estudo

quantitativo; instituicbes de ensino superior.



ABSTRACT

Understanding the variables that affect academic performance is essential for
improving the quality of teaching and learning. This topic represents a global concern
that transcends disciplines and educational levels, as academic outcomes have
significant implications for students, educators, educational institutions, and society as
a Whole. The motivation for this study assumed that student achievement plays a
crucial role in shaping educational trajectories and creating opportunities, both at the
individual and institutional levels. Numerous investigations have analyzed factors
associated with student performance in external environments of Higher Education
Institutions (HEIs); however, there is a need to further explore this issue within the
internal environment of HEIs, given the scarcity of research in this area at the
undergraduate level in Brazil. With the aim of analyzing the factors influencing
academic performance in the bachelor's programs at UNIFAL-MG, secondary
socioeconomic data were utilized, collected between 2013 and 2023. This is a
quantitative study, descriptive and exploratory in nature, conducted with a sample of
4925 graduates, using both parametric and non-parametric inferential statistical
techniques. The initial data indicated that the study population has an average age
close to 25 years, being predominantly white or mixed-race, with female
predominance. Most families were composed of three to five members. The majority
of students did not engage in remunerated activity before entering the institution.
Parental education levels were concentrated at the fundamental, secondary, and
higher education levels. A balance was observed between students from private and
public high schools, with the majority residing in the states of Minas Gerais and Sao
Paulo. Additionally, using multiple linear regression models, it was concluded that the
academic performance coefficient is positively or negatively related to socioeconomic
and sociodemographic variables.

Keywords: academic performance; influencing factors; quantitative study; higher

education institutions.
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1 INTRODUGAO

A expansdo da rede universitaria federal, impulsionada pelo Programa de
Reestruturagcdo e Expansdao das Universidades Federais (REUNI), cresceu
substancialmente com a criacdo de 14 novas universidades e 126 novos campi, no
periodo de 2003 a 2010 (Barbosa et al., 2020; Ferreira, 2009). Nesse contexto, a
transformacdo do Centro Universitario Federal (EFOA/Ceufe) para Universidade
Federal de Alfenas (UNIFAL-MG), no ano de 2005, possibilitou a ampliagdo de
diversos cursos e a criagao de novos campi. Esse crescimento contribuiu para a oferta
de 37 (trinta e sete) cursos de graduacao e 25 (vinte e cinco) programas de pos-
graduagéao ao longo do ano de 2023 (UNIFAL-MG, 2023a, 2023b).

Em paralelo, as instituicdes de ensino superior privadas, também tornaram-se
mais competitivas, tendo em vista o crescimento de recursos disponibilizados pelo
governo para programas de financiamento estudantil, que por sua vez estimulou a
diversidade na entrada de estudantes, incluindo grupos étnicos distintos, diferentes
géneros, diversas classes sociais, estudantes de primeira geracao e trabalhadores na
educacao superior (Farias et al., 2024).

Alinhado com os dados anteriores, nota-se que o Censo da Educacao Superior
em 2020 registrou o ingresso de 3,8 milhdes de alunos e 8,680 milhdes de
matriculados nas Instituicbes de Ensino Superior (IES) do Brasil. Embora a
concentracdo de vagas seja mais expressiva no ensino privado, a rede federal
aumentou 33,6% entre 2010 e 2020. Nao obstante, o numero de estudantes
concluintes apresentou retracéo de -18,8% entre 2019 e 2020 (INEP, 2022).

Sob esse prisma, constata-se que uma educacao de qualidade é essencial para
o desenvolvimento socioecondmico, pessoal e profissional de uma populagao (Vieira
et al., 2017). Nesse sentido, além de garantir o acesso ao ensino superior, também se
fazem necessarios o uso e o monitoramento de instrumentos para auxiliar na tomada
de decisao, avaliando a efetividade e a eficacia de cursos de graduagao (Hoffmann et
al., 2014). Ademais, o crescimento na quantidade e na variedade de alunos apresenta
diversos desafios as IES, sobretudo em relacdo a recepgcao e a promocao de
ambientes favoraveis para o éxito académico e a retengao dos estudantes (Farias et
al., 2024).

Dessa forma, verificar o desempenho é importante para acompanhar o

progresso e o eventual retrocesso de aprendizagem, durante a trajetdria cronologica
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do estudante em uma instituicdo de ensino, identificando elementos criticos que
permitam o alinhamento de politicas institucionais com direito a acessibilidade plena
(Nasu et al., 2021). Assim, o desempenho académico emerge como topico de
interesse crescente na area da educacgao, sendo influenciado por diversos fatores,
cuja compreensao acerca do rendimento dos estudantes pode corroborar com o
desenvolvimento de estratégias que promovam o sucesso académico (Brandt et al.,
2020).

No Brasil, diversos estudos analisam o desempenho estudantil sob a adoc¢éo
de conceitos distintos em relagao ao uso de indicadores institucionais. Vieira, Nogueira
e Santos (2017) abordaram sobre o indice de desempenho educacional e fatores
associados ao background social. Por sua vez, Meurer et al. (2018) pesquisaram o
rendimento académico de alunos com base em caracteristicas e em estilo de
aprendizagem. Logo, de modo elucidativo, independentemente do instrumento
aplicado na instituicdo, resta claro que os termos desempenho e rendimento sao
utilizados de forma analoga (Baccaro, 2014).

Essa tendéncia também é observada na UNIFAL-MG, que adotou como termo
préprio o Coeficiente de Desempenho Académico (CDA), conforme a Resolugéo n.°
001/2009, para monitorar o desempenho de seus estudantes e promover uma analise
reflexiva sobre a qualidade e a eficacia de programas de ensino, o que pode se
traduzir em uma estratégia eficaz de avaliagdo, alinhando o compromisso da
instituicdo com a exceléncia académica.

A partir dessas informacodes, nota-se que a UNIFAL-MG demanda estudos
dessa natureza, que possibilitem a identificacdo de variaveis relacionadas ao
desempenho académico, tais como turno de estudo, género e regido, de modo que
esse levantamento de dados possa subsidiar a instituicdo no aprimoramento ou na
formulacao de politicas publicas, para garantir a manutencao da qualidade de servigos
educacionais, durante os processos avaliativos (Hoffmann et al., 2014).

Nessa perspectiva e considerando que o ensino superior € uma etapa
importante na formagdo académica e profissional dos estudantes, a gestdo de
desempenho torna-se fundamental para identificar oportunidades de melhoria em
cursos de graduacgao. Por essa razao, este estudo tem como finalidade responder ao
seguinte questionamento: Como fatores socioecondmicos relacionados aos alunos da
UNIFAL-MG influenciam o desempenho académico?

Dessa forma, a busca por uma compreensao mais profunda dos fatores que
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influenciam o rendimento dos estudantes tornou-se latente, tendo em vista o
aprofundamento de estudos direcionados para variaveis sociodemograficas e
socioecon6micas (Elvira-Valdés; Pujol, 2012; Moura et al., 2015; Thiele et al., 2016;
Vieira et al., 2017). Além disso, observa-se que as pesquisas relacionadas a esse
objeto de estudo ndo se limitam a uma unica area, nivel de ensino ou regiao geografica.
Pelo contrario, essa € uma investigagao que reflete as preocupacdes globais na esfera
educacional.

Nesse contexto, o objetivo geral deste estudo € analisar os fatores
influenciadores do desempenho académico nos cursos de bacharelado da UNIFAL-
MG. Em relagéo aos objetivos especificos, propde-se:

a) descrever o desempenho académico;

b) identificar os fatores influenciadores do desempenho académico;

c) caracterizar o perfil dos estudantes com base nas informacdes obtidas;

d) elaborar um relatério técnico sobre os fatores que influenciam o
desempenho académico nos cursos de bacharelado da UNIFAL-MG, com 0
proposito de corroborar com o diagndstico e 0 monitoramento de
informacdes relacionadas aos ingressos e egressos.

A literatura tem se deparado com adversidades socioculturais de estudantes no
enfrentamento de desafios ligados a dindmica do desempenho académico. Alunos de
diferentes perfis académicos e caracteristicas distintas moldam suas proprias
trajetérias de sucesso (Baccaro, 2014). A escassez de trabalhos que identifiquem
mudangas nessa tematica e de elementos associados revela a necessidade de
desenvolver mais pesquisas na area, especialmente quando levadas em
consideracgao as particularidades das instituicdes de ensino superior.

Isso posto, é relevante observar que, em consultas recentes em portais de
periodicos, por meio dos termos: “fatores desempenho académico” OU; “fatores
rendimento académico” OU; “determinantes desempenho académico” OU,;
“determinantes rendimento académico” OU; “associacdo desempenho académico”
OU; “associacao rendimento académico’, o portal da Coordenacdo de
Aperfeicoamento de Pessoal de Nivel Superior (CAPES) retornou com 48 (quarenta e
oito) resultados. Na sequéncia, o Google Académico informou 102.000 (cento e dois
mil) registros, seguidos de 7 (sete) resultados no portal Scientific Electronic Library
(SCIELO) e 52 (cinquenta e duas) ocorréncias no sitio Scientific Periodicals Electronic
(SPELL).



18

Esses achados demonstram que a tematica desempenho ou rendimento
académico, associada a fatores sociodemograficos e socioeconémicos apresentam
potencial para contribuir com novas pesquisas académicas (Elvira-Valdés; Pujol, 2012;
Moura; Miranda; Pereira, 2015; Nierotka; Bonamino; Carrasqueira, 2023; Thiele et al.,
2016; Vieira, Nogueira; Santos, 2017).

Partindo dessas constatacdes, evidencia-se a existéncia de lacunas no
conhecimento sobre os determinantes que afetam o desempenho académico para o
desenvolvimento de estratégias educacionais mais eficientes, para delinear o sucesso
dos estudantes.

Este trabalho esta organizado em seis capitulos, incluindo esta introdugao. No
capitulo 2, referente ao Referencial Tedrico, é discutido um breve histérico sobre a
avaliagao de desempenho no ensino superior e 0s principais conceitos relacionados
ao desempenho académico, bem como os fatores influenciadores e a qualidade do
ensino superior no Brasil.

No capitulo 3, Procedimentos Metodolégicos, sédo apresentados o
delineamento, os objetivos e o procedimento adotado na pesquisa, detalhando
também a forma de acesso e o tratamento de dados, além das técnicas utilizadas para
analise, a unidade de estudo e a populagao-alvo, bem como a definicao e a descrigao
das variaveis e as hipoteses estabelecidas.

No capitulo 4, sera realizada a analise e discussdo dos resultados,
contextualizando os principais achados desta pesquisa e os resultados das hipoteses.
Em seguida, no capitulo 5, apresenta-se a proposta de intervencdo decorrente do
Produto Técnico Tecnoldgico.

E, finalmente, no capitulo 6, sdo apresentadas as consideracbes finais,

retomando-se os objetivos estabelecidos.
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2 REFERENCIAL TEORICO

Neste capitulo, sera apresentado um breve histéorico do desempenho
académico no ambiente externo e interno das Instituigdes de Ensino Superior (IES),
além de conceitos e definicbes sobre essa tematica, bem como dos fatores
influenciadores e da qualidade do ensino superior no Brasil, para embasar o problema

de pesquisa.

2.1 BREVE HISTORICO SOBRE A AVALIAGAO DE DESEMPENHO NO ENSINO
SUPERIOR

Pesquisas relacionadas ao desempenho académico receberam grandes
contribuicdes a partir da década de 1960. Nos Estados Unidos, um dos pioneiros no
assunto, Coleman et al. (1966) escreveram sobre as diferengas de oportunidade no
ensino, levando em conta caracteristicas socioeconémicas e culturais. No Brasil, a
partir da década de 1980, Barreyro e Rothen (2008) relataram o inicio do processo de
avaliagado do ensino superior, através de um arcabougo de propostas que incluiu o
Programa de Avaliacdo da Reforma Universitaria (1983), o relatério da Comisséo
Nacional de Reformulagdo da Educacdo Superior “Uma Nova Politica para a
Educacdao Superior Brasileira” (1985), o “Relatério do Grupo Executivo para a
Reformulacdo da Educacgao Superior” (1986) e o documento da Comissdo Nacional
de Avaliagdo do Ensino Superior “Programa de Avaliagdo Institucional das
Universidades Brasileiras” (1993).

Destaca Araujo (2017) que, em 1993, foi criada a Comissdo Nacional de
Avaliagdo, cuja responsabilidade repousava na implantagdo de um programa de
avaliagao institucional nas universidades brasileiras (PAUB). Posteriormente, com
base nalei 9.131, de 24 de novembro de 1995, foi criado o Exame Nacional de Cursos,
com o intuito de avaliar objetivamente o desempenho das Instituicdes de Ensino
Superior (IES) para analisar as competéncias adquiridas pelos alunos ao final de cada
curso de graduacao.

Doravante, pela Lei n° 10.861, de 14 de abril de 2004, instituiu-se o Sistema
Nacional de Avaliagdo da Educagao Superior (SINAES), para garantir o processo de
avaliagdo da qualidade do ensino superior e do desempenho dos estudantes em
cursos de graduagdo, por intermédio do Exame Nacional de Desempenho de
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Estudantes - ENADE (Brasil, 2004; Dias Sobrinho, 2010).

Em decorréncia de alternativas distintas, a literatura reconhece a existéncia de
diferentes tipos de avaliagcdes, que podem ser classificadas como: externa, curricular,
de processos formativos, de politicas e programas, de projetos pedagdgicos,
académica e institucional, cada qual com suas particularidades (Rigo et al., 2020). Por
acréscimo, importa destacar que a avaliagéo institucional se encontra dividida em
duas modalidades, quais sejam, autoavaliagao (interna) e avaliagao externa (Silva et
al., 2017).

Em que pese a limitagdo de pesquisas no campo educacional sobre a origem
e a evolugdo do desempenho académico, baseado em indicadores internos de
rendimento nas Instituicbes de Ensino Superior (IES) do Brasil, ha estudos que
manifestaram interesse nesta area, como se pode constatar no trabalho de Espirito
Santo (1982) que sugeriu um método para avaliar estudantes de forma produtiva. De
maneira semelhante, Albuquerque (1991) informou como foi realizada a adogao do
coeficiente de rendimento académico, para analisar o aproveitamento escolar na
Universidade Federal do Ceara em 1986. Em conformidade com essa logica, Braga,
Miranda-Pinto e Cardeal (1997) também analisaram a correlagido entre a evasao € o
desempenho académico no Curso de Quimica da Universidade Federal de Minas
Gerais.

Ao longo dos anos, observa-se um aumento gradual de estudos que analisaram
o coeficiente de rendimento académico e sua relagdo com fatores socioecondmicos,
sociodemograficos, culturais, psicoldgicos, institucionais e pedagdégicos (Meurer et al.,
2018; Santana; Meireles; Sa, 2020; Silva; Oliveira Junior, 2016; Tejedor, 2003). Nesse
sentido, a Universidade Federal de Alfenas (UNIFAL-MG), a partir da Resolugao n.°
001/2009, introduziu o Coeficiente de Desempenho Académico (CDA) como
mecanismo de avaliagdo interna dos estudantes, tendo aprimorado o indice através
das Resolugdes n.° 20/2011 e n° 15/2016 do Conselho de Ensino, Pesquisa e
Extensdo (CEPE).

Diante dessas contribuigbes, constata-se que as IES, de modo geral, tém
concentrado esforgcos para compreender variaveis que afetam o rendimento
académico, com o objetivo de aprimorar suas métricas internas de avaliacdo e

melhorar a qualidade dos servigos educacionais oferecidos.
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2.2 DESEMPENHO ACADEMICO

O desempenho académico, comumente avaliado por meio de notas, provas e
indicadores, vem sendo utilizado em escala global para mensurar de alguma forma o
conhecimento adquirido, além de fornecer reflexées sobre o empenho e a dedicagao
dos alunos. Esse tipo de indicador, explorado em estudos cientificos, também pode
ser influenciado por caracteristicas individuais, institucionais, sociodemograficas ou
socioeconémicas.

O interesse por pesquisas direcionadas ao rendimento estudantii € uma
questdo de relevancia global que reflete a importancia da educagao como pilar
fundamental para o progresso econémico, cultural e social. Dessa forma, modelos de
avaliagao na educacdo tém sido amplamente utilizados para examinar o avango no
ensino (Meira; Kurcgant, 2009; Espirito Santo, 1982; Santos, 2002; Silva; Miranda;
Freitas, 2017; Sulphey; Alkahtani; Syed, 2018; Touron, 1985; Wrigley-Asante; Ackah;
Frimpong, 2023).

De acordo com Espirito Santo (1982), a utilizacdo de instrumentos para
mensurar resultados na educagao tornou-se necessaria para desenvolver estudantes
qualificados, de modo a melhorar a qualidade no ensino e a eficacia de politicas
publicas. Acrescenta Touron (1985) que, no contexto educacional, o rendimento,
frequentemente, esta relacionado aos resultados de aprendizagem, decorrentes de
uma atividade educativa, que consiste na transigcao de conhecimento entre professor
e aluno.

Sob essa otica, a consciéncia da necessidade de desenvolver sistemas
avaliativos no ensino superior tem expandido no Brasil (Meira; Kurcgant, 2009; Santos,
2002). Entretanto, os desafios na distribuicdo de recursos e a auséncia de critérios de
adequacao or¢camentaria no sistema educacional demandam um entendimento mais
aprofundado quanto ao funcionamento das IFES, em meio a constantes criticas por
parte da sociedade (Santos, 2002). Assim, alinhado a previsdo de Espirito Santo
(1982), as universidades publicas tém enfrentado sucessivos desafios para equiparar
crescimento e recursos educacionais.

Contudo, Moreira (2010) argumenta que a concepgao e a execugao de politicas
voltadas para a ampliagao e para a inclusdo no ensino superior exigem ponderagoes
que devem ir além de recursos fisicos e financeiros, visto que devem ser consideradas

também as circunsténcias que regem as Instituicdes de Ensino Superior (IES).
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Nesse contexto, a necessidade pujante de novas formas de exame nos
processos das IFES se faz imperativa, tendo em vista a caréncia de continuar a
analisar as contribuicdes existentes sobre os posicionamentos recentes e novas
perspectivas, a fim de encontrar novas fundamentacdes teodricas para apoiar decisdes
estratégicas (Santos, 2002).

Dias Sobrinho (2010) considera que a avaliagdo desempenha um papel
fundamental na concepg¢ao e na implementacgéo de reformas em instituicées de ensino.
No entendimento do autor, isso impulsiona alteragdes nos curriculos, assim como nos
métodos de ensino, nos fundamentos e nas praticas de formacao, na gestdo, nas
hierarquias, nos modelos institucionais e nos arranjos dos sistemas educacionais.
Além disso, influencia a politica educacional, orienta as prioridades de pesquisa e
redefine conceitos de relevancia e de responsabilidade social.

Por isso, o autor pontua que uma avaliagcdo minuciosa nao se vincula apenas
ao uso de indicadores comparativos, sendo necessario refletir sobre significados e
valores com o proposito de investigar fatores que implicam o desenvolvimento de
iniciativas para discutir problemas e lacunas identificados. Assim, o ato de avaliar deve
ser visto como uma transigdo entre sucessivos periodos, mantendo-se aberto a
construcao do futuro diante de novas interpretacées e oportunidades (Dias Sobrinho,
2010).

Esse posicionamento coaduna com Santos (2002), porquanto a avaliagdo deve
ser vista com discernimento para que sejam tomadas decisées adequadas no decorrer
da analise de atributos informativos importantes relacionados ao desempenho, como
também as condi¢gdes que norteiam o planejamento, a execugao e o controle, durante
a gestao processual. Apesar da compreensao desses entendimentos, outros autores
condicionam o uso de ferramentas avaliativas a uma abordagem simplista, apenas
como mensuragao de resultados (Rigo et al., 2020).

Com efeito, a literatura indica que indices de rendimento académico devem ser
explorados como uma ferramenta estratégica, indo além do feedback sobre o
desempenho dos discentes (Vasconcelos et al., 2012). Diante do exposto, € evidente
que a avaliacdo nao se adstringe exclusivamente a adogao de métricas objetivas, uma
vez que requer a compreensao holistica e contextualizada das caracteristicas sociais
que envolvem o corpo estudantil para orientar decisbes educacionais.

Dentro desse contexto, Tejedor (2003, p. 5) traz uma definicdo ampla de

rendimento académico:
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1. Rendimento imediato: Resultados e qualificagdes que os alunos obtém ao
longo de seus estudos até obter a titulagdo correspondente. a) Rendimento
em sentido amplo: Sucesso (conclusdo pontual de uma titulagdo nos anos
previstos no plano de estudos); atraso (conclusdo empregando mais tempo
do que o estabelecido oficialmente) e abandono dos estudos. b) Regularidade
académica: Taxas de apresentagdo ou ndo aos exames. ¢) Rendimento em
sentido estrito: Notas obtidas pelos estudantes. 2. Rendimento diferido:
Referem-se a aplicagao ou utilidade que a formacgao recebida tem na vida
laboral e social (Tejedor, 2003, p. 5, tradugao nossa).

Para Pires et al. (2008), o rendimento académico, além de restritivo, considera
exclusivamente o resultado obtido pelos estudantes nas diferentes disciplinas e niveis
durante sua trajetéria no ensino. Consoante Espirito Santo (1982), condiciona-se a
avaliagdo a necessidade de medir as habilidades do estudante com o objetivo de
torna-lo capacitado. Em harmonia com esse entendimento, Gouveia et al. (2010)
compreendem a tematica como o grau de evolugdo intrinseco ao desempenho
académico, sendo avaliado por meio de pontuacdo. Conquanto, muitos autores tém
se dedicado na definicdo de novos conceitos alinhados as filosofias pedagdgicas
(Meira; Kurcgant, 2009).

Paula e Farias (2023), também se manifestaram no sentido de existir varias
formas de evidenciar o desempenho académico, incluindo as notas fornecidas pela
instituicdo, médias acumuladas por disciplina e por semestre, além das avaliagdes
externas a instituicdo de ensino, que mostrem preocupag¢ao com os resultados dos
discentes. Acrescentam Farias, Gouveia e Almeida (2024), que o rendimento
estudantil de ser visto de forma objetiva dentro de uma abordagem quantitativa,
utilizando o Coeficiente de Rendimento Académico como medida de sucesso
académico.

Conforme reportam Wrigley-Asante; Ackah e Frimpong (2023), o desempenho
dos estudantes proporciona as instituicbes de ensino a chance de avaliar se o
curriculo educacional esta alcangcando os resultados esperados em termos de
desenvolvimento no ambiente educacional. Por outro lado, é fundamental ressaltar
que o rendimento académico é fruto da tentativa de mensurar o aprendizado do aluno,
porém nao ha como assegurar que a nota reflita fielmente as habilidades adquiridas
(Casiraghi et al., 2020).

Dito isso, é perceptivel que a compreensdo em torno de conceitos que
envolvam o progresso estudantil apresenta nuances. Enquanto alguns autores se

limitam aos resultados de disciplinas e de niveis de ensino, outros abordam sobre o
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conhecimento adquirido e sobre a competéncia dos alunos, motivo pelo qual explorar
esse conjunto multifacetado de definigdes tende a ser crucial para a elaboracéo de
estratégias nas IFES.

Assim, levando em consideracdo as diferentes dimensbes de autonomia
universitaria das IFES e sua capacidade de gestdo em areas distintas, é
responsabilidade das instituicdes detentoras dessas prerrogativas a definicdo de
projetos pedagogicos e o estabelecimento de critérios préprios de avaliagdo que
estejam em consonancia com as caracteristicas estudantis (Santos, 2002; Santos et
al., 2020; Vasconcelos et al., 2012).

Observam Silva, Miranda e Freitas (2017) que os estudos sobre o rendimento
dos estudantes intensificaram nos ultimos anos. A utilizagdo de indicadores de
rendimento académico para avaliar o desempenho na educacido tem sido pratica
comum em todo o mundo, haja vista que os instrumentos de analise fornecem uma
base objetiva para avaliar o progresso e a qualidade do ensino superior. No entanto,
Rodrigues et al. (2023) alertam que pesquisas para analisar caracteristicas que
interferem no desempenho de alunos do ensino superior sdo escassas.

Do mesmo modo, Sulphey, Alkahtani e Syed (2018) sustentam que as
avaliagdes padronizadas por pontuacdes utilizadas em processos de admisséao,
ganharam relevancia ao longo dos anos, devido a seus critérios de rigor cientifico. A
exigéncia de requisitos basicos no ensino para o acesso dos estudantes a educagao
tem sido amplamente aceita como preceito de disputa de vagas entre os estudantes,
em fungado da qualidade de suas notas (Sulphey et al., 2018).

No Brasil, os indicadores externos de qualidade do ensino desempenham um
papel vital na avaliagdo e na melhoria das instituicbes de ensino, abrangendo
aspectos como desempenho, infraestrutura e satisfacao dos alunos, dentre os quais
destacam-se o Exame Nacional do Ensino Médio (ENEM) e o Exame Nacional de
Desempenho de Estudantes (ENADE) para o ensino superior (Brasil, 2004, 2012). Ja
no contexto internacional, podem ser citados os testes Scholastic Aptitude Test (SAT),
Common Aptitude Test (CAT), Graduate Management Admission (GMAT),
mencionados por Sulphey; Alkahtani; Syed (2018) e o Grade Point Average (GPA),
descrito por (Wrigley-Asante et al., 2023).

Institucionalmente, as IFES definem padrdes internos de avaliacéo, suscetiveis
a mensuragao de resultados, envolvendo o desempenho dos estudantes (Santos et

al., 2020). Nesse sentido, Vasconcelos, Diniz e Andrade (2012) observam que
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indicadores dessa natureza sao utilizados para mensurar e para analisar atividades

académicas. Corroboram Wrigley-Asante, Ackah e Frimpong (2023), ao sinalizarem

que a medicdo do desempenho académico consiste em um processo constante,

inerente a diferentes tipos de avaliagdes internas e externas.

Quadro 1 - Sintese dos estudos que investigaram o desempenho académico

Santa Rosa de Lima da cidade de

Sincelejo

(continua)

Variavel Autor Instituicao Local
Rendimento Académico Baccaro (2014) Universidade de Sao Paulo Brasil
Desempenho académico | Fagundes, Luce e Universidade Federal do Rio Brasil
(GPA) Espinar (2014) Grande do Sul
Coeficiente de Moura; Miranda e Universidade Federal de Brasil
Rendimento Académico Pereira (2015) Uberlandia
(CRA)
Desempenho Académico | Santos; Cunha e Universidade Regional de Brasil
Geral das disciplinas Hein (2017) Blumenau (FURB)
cursadas
indice de Rendimento Vieira; Nogueira e Universidade Federal Rural do Brasil
Académico Souza (2017) Semi-Arido
Desempenho Académico | Amaro e Beuren Instituigdo Federal de Educagéao Brasil

(2018) Superior
GPA (Nota Global) Chieh (2018) Insper Brasil
Coeficiente de Meurer et al. (2018) | IES Publica Brasil
Rendimento
Coeficiente Rendimento Ferrdo e Almeida University of Minho Portugal
Académico (2019)
Coeficiente de Casiraghi et al. Instituicdo Privada do Interior do Brasil
rendimento académico (2020) Rio de Janeiro
(RA)
Coeficiente de Santos et al. (2020) | Instituto Politécnico do Cavado e | Portugal
Rendimento Académico do Ave — IPCA, de Portugal
Coeficiente de Santana, Meireles Universidade Federal do Brasil
Rendimento Académico e Sa (2020) Recéncavo da Bahia
(CRA)
Coeficiente de Paula e Farias Universidade Federal do Para Brasil
Rendimento Geral (CRG) | (2023)
indice de Desempenho Bordim et al. (2024) | Universidade Federal da Grande Brasil
Académico (IDA) Dourados
Coeficiente de Farias, Gouveia e Instituto Federal de Educagao da | Brasil
Rendimento Escolar Almeida (2024) Paraiba
(CRE)
Coeficiente de Pereira et al. (2015) | Universidade Federal do Espirito | Brasil
rendimento acumulado Santo
(CRA)
Rendimento académico Tejedor (2003) Universidad de Salamanca Espanha
Rendimento académico Elvira-Valdés e Universidade Simén Bolivar Venezuela
Pujol (2012)
Performance académica Thiele (2016) University of Liverpool Reino
Unido

Rendimento académico Garrido (2015) Instituicdo Educativa Coldmbia
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Quadro 1 - Sintese dos estudos que investigaram o desempenho académico

concluséao)

General Aptude Test Sulphey Alkahtani e | KSA Arabia
(GAP) Syed (2018) Saudita
Grade Point Average El Refae, Kaba e Al Ain University Emirados
(GPA) letter (2021) Arabes
Coeficiente de Nascimento (2017) | Unifersidade Federal da Bahia Brasil
Rendimento
Académico (CR)
Grade Point Average Wrigley-Asante, University of Ghana Gana
(CGPA) Ackah e Frimpong

(2023)

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).

Conforme observado no Quadro 1, dentro dessa perspectiva e do ponto de vista
da autoavaliagdo, as IFES tém elevado grau de liberdade quanto a formulagéo e ao
estabelecimento de critérios para medir e monitorar o desempenho dos estudantes
em razao de sua autonomia. Isso posto, Vasconcelos, Diniz e Andrade (2012)
mencionam o indice de Rendimento Académico (IRA) como uma ferramenta relevante
para analisar a performance dos alunos, ainda que com parametros diferentes entre
as IFES. De forma complementar, Meurer et al. (2018) descrevem o rendimento
académico como instrumento amplamente utilizado pelas IES no que concerne ao
processo de avaliagao de ensino-aprendizagem.

Analogamente, pode ser observado que a UNIFAL-MG implementou o
Coeficiente de Desempenho Académico (CDA) com base nas Resolugdes n.°
001/2009, n.° 20/2011 e n.° 15/2016 do Conselho de Ensino, Pesquisa e Extensao
(CEPE) como um importante instrumento de avaliacéo interna dos estudantes. Assim,
considerando as pesquisas académicas relativas a esse assunto, € possivel inferir
que a incorporacao do IRA pelas IES tornou-se pratica habitual, sendo sua métrica de
grande importancia na avaliagdo estudantil e institucional, cujos métodos refletem
prioridades, tendo como referéncia exames finais, carga horaria, atividades em sala
entre outros padrdes de analise de desempenho.

Dessa forma, o uso de ferramentas estatisticas para avaliagao, durante o ciclo
académico, pode ser valoroso para a instituicdo estabelecer comparagdes entre
periodos e tomar decisdes de processos seletivos, agregando beneficios em termos
de eficiéncia e de reducao de custos (Chieh, 2018).

Isso posto, infere-se que a compreensdo acerca das nuances individuais,
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institucionais e socioecondmicas no tocante ao desempenho académico &
indispensavel em estratégias educacionais. Nesse contexto, se faz necessario discutir
sobre fatores influenciadores que norteiam a performance estudantil, a fim de melhor

fundamentar e contextualizar esta pesquisa.

2.3 FATORES QUE INFLUENCIAM O DESEMPENHO ACADEMICO

A pesquisa académica tem se dedicado ao estudo de varios fatores que
influenciam o desempenho de alunos nas instituicdes de ensino. Entender como os
elementos socioecondmicos, culturais, pedagogicos e pessoais afetam os discentes,
pode ser fundamental para melhorar o sistema educativo. Coleman et al. (1966),
investigaram diferengas socioeconémicas e culturais de alunos associadas ao
rendimento, como tipo de escola frequentada, a infraestrutura das instalacdes,
contendo bibliotecas e laboratérios, as praticas académicas envolvendo aptidao e
realizacdo, além de caracteristicas pessoais, sociais e académicas dos professores
em escolas dos Estados Unidos.

Posteriormente, surgiram pesquisas sobre caracteristicas que afetam o
sucesso de estudantes, como pode ser observado na Universidade de Salamanca,
qgue contribuiu para a identificacdo de variaveis que interferem no rendimento
académico. A conceituacéo e o detalhamento desses elementos influenciadores se
faz presente nos estudos de Tejedor (1998, p. 43-45):

Variaveis pessoais ou de identificagao: Consideramos aquelas variaveis
que caracterizam o corpo discente e sao determinadas a partir do momento
do seu nascimento [...]". As variaveis pessoais que incorporamos no estudo
sdo0 o sexo e a idade, a origem académica do aluno (em relagcéo ao tipo de
centro em que frequentou o ensino secundario, com as categorias publico,
privado e publico/privado), e tipo de centro em que o aluno esta matriculado
(considerando a referéncia do centro e curso onde o aluno se inscreve e do
curso mais avangado em que se inscreve). A variavel Centro e Licenciatura
€ categorizada de acordo com a distribuicdo existente nestas areas na
Universidade de Salamanca [...]". Variaveis socioeconémicas: Pertencem a
esse grupo as seguintes variaveis: estudos do pai do estudante, estudos da
mae, ocupacao profissional do pai, a mae e a ocupacgéo profissional do aluno.
Variaveis psicolégicas: Chamamos de varidveis psicolégicas aquelas
relacionadas as caracteristicas de personalidade, a capacidade ou aptidao
intelectual do aluno, a autopercepg¢ao do préprio desempenho (autoeficacia)
e a predisposicdo ou atitude [...]". Variaveis pedagodgicas: Nesta secao
agrupamos as variaveis relacionadas as condigbes em aqueles em que o
ensino é desenvolvido e que descrevem mais diretamente o desempenho dos
alunos como produto do processo de ensino-aprendizagem desenvolvido em
nossa universidade ou nas etapas escolares anteriores (TEJEDOR, 1998, p.
43-45, grifo e tradugdo nossa).
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De acordo com Ferreira (2009), a compreensao dos aspectos que norteiam as
Instituicdes de Ensino Superior (IES) implica melhoria nos resultados dos estudantes.
Moreira (2010) acrescenta que as investigagdes envolvendo caracteristicas
institucionais fomentam a introdugcédo de novas abordagens pedagdgicas, para a
definigdo ou aperfeicoamento de politicas publicas.

Nascimento (2017) refor¢a a necessidade de promover a igualdade de género
na area de educacgao, para aumentar a participagao feminina em cursos de engenharia,
por meio de politicas institucionais internas de acessibilidade estudantil. Da mesma
forma, sustentam Casiraghi et al. (2020), que minorias étnicas e grupos sociais
desfavorecidos tém taxas de sucesso mais baixas em sua formagao académica.

Os estudos sobre eficacia escolar e elementos que impactam os resultados dos
alunos, nos ultimos anos, se expandiu para todos os niveis de ensino, recebendo
atencao consideravel no campo educacional para a tomada de decisdes estratégicas
(Bittencourt et al., 2022; Moriconi; Nascimento, 2014).

Para Elvira-Valdés e Pujol (2012), as pesquisas sociodemograficas e
socioecondmicas revelam insights importantes para a compreensao das diferengas
sociais. Conforme Thiele et al. (2016), a literatura destaca diversos elementos
fundamentais, que implicam na desvantagem educacional e na variagdo no
desempenho dos discentes. Entre esses fatores, incluem-se os efeitos escolares, o
contexto socioeconémico e os atributos pessoais.

Mais ainda, conforme Vasconcelos, Diniz e Andrade (2012, p. 1):

Os determinantes socioecondmicos, representados na sua maioria por
indicadores, constituem ferramentas estatisticas sobre aspectos de vida de
uma populagdo que, conjuntamente, retratam o seu estado e nivel
socioecondmico. Tais indicadores estao relacionados as caracteristicas como:
dindmica demografica, rendimento, trabalho, saude, justiga, segurancga
publica, condi¢cdes de vida das familias e educacéo.

Tanto no cenario nacional quanto no internacional, a compreensao por fatores-
chave que interferem na trajetéria do estudante se tornou uma busca constante por
estudos desta natureza (Nierotka et al., 2023; Santos et al., 2017). Dito isso,
considerando o crescimento significativo do ensino superior no Brasil, ha necessidade
de examinar as variaveis que determinam o rendimento dos alunos universitarios no
pais. Mais especificamente, explorar a existéncia de oportunidades para melhorar o

estimulo direcionado aos discentes a fim de maximizar seu aprendizado, a medida
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que se eleva a produtividade e o nivel de exceléncia (Araujo, 2017). Em paralelo a
essas ideias, também é prudente notar que o aumento nesse segmento da educagao
tem forte ligagdo com a diversidade dos estudantes, em especial quanto as
caracteristicas demograficas, econdmicas e sociais (Ferrdo; Almeida, 2019, p. 436,
tradugao nossa).

Nesse contexto, 0 desempenho académico, enquanto objeto de investigacao
em diversas abordagens, esta relacionado a fatores pessoais, sociodemograficos,
institucionais e educacionais (Rocha et al., 2018). Dentro dessa perspectiva, Amaro e
Beuren (2018) reportaram que as IES sao influenciadas por elementos externos
relacionados ao contexto socioecondmico dos alunos, além de caracteristicas
institucionais internas associadas a infraestrutura, aos recursos tecnolégicos e as
praticas pedagodgicas em uma abordagem contingencial.

Diversos componentes, além da mera participacdo em cursos superiores, Sao
capazes de exercer influéncia sobre o progresso na educagao das Instituicdes de
Ensino Superior - IES (Silva; Oliveira Junior, 2016). Segundo os autores, se faz
precipuo o aprofundamento em pesquisas acerca desses aspectos, ja que 0s
resultados podem acarretar otimizagdes em todo o sistema de ensino superior.

Em consonéancia com essa perspectiva, Santos et al. (2020), relataram que os
determinantes intrinsecos para o sucesso e para o fracasso escolar sao importantes,
devido a crescente participagdo de alunos com caracteristicas individuais e sociais
distintas. Consequentemente, segundo os autores, quanto mais os educadores e as
instituicoes compreenderem as causas que diferenciam a variabilidade no
desempenho dos académicos, mais serao capazes de apoia-los.

Como se pode notar, a utlizagdo de fatores socioeconémicos,
sociodemograficos, familiares e pessoais em trabalhos cientificos € primordial para
compreender as complexas interagdes entre caracteristicas sociais, econdmicas e de
desigualdades, além de identificar padrbes que podem ser usados para formular
acoes intervencionistas. Nessa esteira, a contribuicdo de varias pesquisas que
avaliam a influéncia desses elementos no rendimento académico tem sido reveladora
(Garrido, 2015).

Alinhado com essa visao, Elvira-Valdés e Pujol (2012) investigaram o nivel de
autorregulagdo em relagao as variaveis: sexo, tipo de instituicdo do ensino médio,
procedéncia, notas do ensino médio e nota de ingresso em uma instituicdo publica na

Venezuela. Por seu turno, Silva (2013), reportou a necessidade de explicar outras
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variaveis, como nota de entrada no ensino superior e tipo de escola em ingressantes
das IES.

De modo abrangente, consideram Pereira et al. (2015, p. 1018): que
“caracteristicas pessoais e fatores anteriores ao ingresso”, o “contexto familiar e
condigdes financeiras”, o “ambiente institucional” e “desempenho académico” podem
afetar diretamente a permanéncia prolongada do aluno na instituicdo. Acrescenta
Chieh (2018) que fatores sociodemograficos relacionados ao sucesso do aluno,
independentemente do nivel e da area de atuagdo académica, sao utilizados para
prever o nivel de conhecimento dos individuos.

Ja, Bordim et al. (2024) estudaram fatores socioecondmicos que interferem no
desempenho de alunos residentes e nao residentes na Universidade Federal da
Grande Dourados. Por sua vez, Prado et al. (2023) examinaram a associagao entre
caracteristicas sociodemograficas e a performance académica dos estudantes em
uma universidade publica, na Colédmbia. Na sequéncia, Nierotka, Bonamino e
Carrasqueira (2023) analisaram caracteristicas socioeconédmicas com o propdésito de
verificar as chances de evaséo e de conclusao de curso, na Universidade Federal de
Fronteira do Sul.

Em investigagdes cientificas, € possivel identificar discrepancias quanto as
caracteristicas socioeconémicas e sociodemograficas. Rodrigues et al. (2017)
atribuem a primeira, caracteristicas alusivas a etnia, género, aspectos sociais,
econdmicos e particularidades institucionais. Por outro lado, El Refae, Kaba e Eletter
(2021) imputam a segunda, aspectos como idade, sexo, raca ou renda. Isso
demonstra certa incongruéncia, quanto a identificacdo e a analise de atributos
individuais.

Independentemente do posicionamento adotado pelos pesquisadores, esses
estudos destacam a relevancia de variaveis como o nivel de renda familiar, a
escolaridade e ocupagao dos pais, infraestrutura, local de residéncia, programas de
subsidio, apoio familiar, sexo, etnia, idade, tipo de escola e ano de conclusdo do
ensino médio na avaliagdo do desempenho académico. Destarte, o Quadro 2
apresenta um conjunto de variaveis concernentes ao presente projeto de pesquisa,

identificadas parcialmente com as contribuigées de outros autores.
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Quadro 2 - Sintese de fatores socioecondémicos semelhantes em outros estudos

(continua)

Variaveis de Identidade

Autores

Soma das Notas do

Processo Seletivo (NPS)

Tejedor, (2003); Elvira-Valdés e Pujol (2012); Silva (2013); Baccaro
(2014); Pereira et al. (2015); Thiele et al. (2016); Amaro e Beuren (2018)
Sulphey, Alkahtani e Syed (2018); Meurer et al. (2018); Santana,
Meireles e Sa (2020); Santos et al. (2020)

Tipo de Rede de Ensino
(TRE)

Baccaro (2014); Vieira, Nogueira e Souza (2017); Bordim et al. (2024)

Cota de Ingresso (Cl)

Pereira et al. (2015); Nascimento (2017); Santana, Meireles e Sa
(2020); Bittencourt, Maria e Bertolin (2022)

UF de Residéncia (EST)

Elvira-Valdés e Pujol (2012)

Turno (TUR)

Moura, Miranda e Pereira (2015); Pereira et al. (2015); Paula e Farias
(2023); Bordim et al. (2024)

Sexo (SEXO)

Silva (2013); Baccaro (2014); Garrido (2015); Thiele et al. (2016);
Nascimento (2017); Santos, Cunha e Hein (2017); Amaro e Beuren
(2018); Vieira, Nogueira e Souza (2017); Chieh (2018); Ferrdo e
Almeida (2019); Casiraghi et al. (2020); EI Refae, Kaba e Eletter (2021);
Nierotka, Bonamino e Carrasqueira (2023); Santana, Meireles e Sa
(2020); Wrigley-Asante, Ackah e Frimpong (2023); Bordim et al. (2024)

Cor de Pele (COR)

Baccaro (2014); Garrido (2015); Thiele et al. (2016); Nascimento (2017);
Vieira, Nogueira e Souza (2017)

Idade Atual (ID)

Silva (2013); Baccaro (2014); Nascimento, 2017); Santos, Cunha e Hein
(2017); Chieh (2018); Casiraghi et al. (2020); Nierotka, Bonamino e
Carrasqueira (2023); Paula e Farias (2023)

Estado Civil (EC)

Silva (2013); Baccaro (2014); Garrido (2015); Amaro e Beuren (2018);
Araujo (2017); Santana, Meireles e Sa (2020); Paula e Farias (2023);
Bordim et al. (2024)

Atividade Remunerada

Silva (2013); Amaro e Beuren (2018); Santana, Meireles e Sa (2020);

(AR) Paula e Farias (2023)
Quantidade de Pessoas Baccaro (2014); Garrido (2015); Bittencourt, Maria e Bertolin (2022);
Familia (QPF) Bordim et al. (2024)

Renda Bruta (RB)

Baccaro (2014); Garrido (2015); Nascimento (2017); Vieira, Nogueira e
Souza (2017); Amaro e Beuren (2018); Casiraghi et al. (2020); Santana,
Meireles e Sa (2020); Bordim et al. (2024); Farias, Gouveia e Almeida
(2024)
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Quadro 2 - Sintese de fatores socioecondémicos semelhantes em outros estudos

(concluséao)

Variaveis de Identidade | Autores

Instrugédo Mae (IM) Tejedor (2003); Baccaro (2014); Vieira, Nogueira e Souza (2017);
Santana, Meireles e Sa (2020); Bordim et al. (2024)

Instrugéo Pai (IP) Tejedor (2003); Baccaro (2014); Vieira, Nogueira e Souza (2017); Amaro
e Beuren (2018); Santana, Meireles e Sa (2020)

Responsavel Sustento Amaro e Beuren (2018)

(RS)

Participagdo Econdémica Amaro e Beuren (2018); Abbas e Lopes (2020)

(PE)

Cursinho (CSH) Baccaro (2014)

Quantidade Tentativas Baccaro (2014)

(QT)

Intervalo Ensino Médio- Bittencourt, Maria e Bertolin (2022); Nierotka, Bonamino e Carrasqueira

Graduacgao (IEMG) (2023)

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).

A compreensdo dos elementos destacados no quadro acima nao apenas
permite a identificacdo do perfil dos estudantes, mas também pode auxiliar no
planejamento, na execu¢do e no monitoramento de medidas que visam melhorar o
rendimento dos alunos nas IES, e consequentemente a qualidade na educacéo,

conforme revisao de literatura detalhada na préxima secgao.

2.4 QUALIDADE DO ENSINO SUPERIOR

A qualidade na educagcao desempenha um papel basilar no desenvolvimento
das habilidades e competéncias dos estudantes, tanto na preparagao para o mercado
de trabalho quanto na formacao de cidadaos conscientes. A decisdo de apostar em
politicas publicas de ensino eficazes ndo sé assegura a igualdade no acesso a
educacgao, como também estabelece bases sélidas para uma sociedade mais justa e
igualitaria.

Ha anos, os governos tém dedicado especial atengao aos estudos de qualidade
das suas politicas publicas de ensino, especialmente no cenario internacional (Davok,
2007). Particularmente, as economias mais desenvolvidas, como os Estados Unidos
da América, a Nova Zelandia, o Japao, Israel, entre outras do continente europeu,
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reconhecem o papel relevante que a educagéo exerce para manter sua posi¢cao de
destaque no ranking do desenvolvimento econémico e social, demonstrando, assim,
0 compromisso no estimulo a pesquisa e no avango nesse campo do conhecimento,
com investimento expressivo (Pires et al., 2008).

No Brasil, o acesso e a melhoria da qualidade do ensino é algo que tem sido
buscado pela sociedade e pelas autoridades governamentais (Silva, 2013). A fim de
ilustrar essa situagéo, Espirito Santo (1982) condicionou a melhoria em educagéo ao
uso de ferramentas de mensuragao na prospecgao e na manutencéo dos graduandos
em exames de entrada e em avaliagdes. Nao obstante, Fagundes, Luce e Espinar
(2014) relatam que a acessibilidade a educagao superior, durante anos, transcorreu
sem planejamento detalhado e monitoramento efetivo, o que, por sua vez, impactou o
processo de avaliacdo e suscitou questionamentos sobre a qualidade do ensino
oferecido. Nesse cenario, emerge a preocupagcdo no tocante a dispersao no
rendimento académico entre os estudantes, configurando-se como um assunto em
evidéncia nos debates atuais (Fagundes et al., 2014).

Na sociedade, o conhecimento cientifico desempenha um papel fundamental
como alicerce do aprendizado e veiculo eficaz na transmissao do saber, sendo a
pesquisa académica, em suas mais diferentes areas de expertise, de vital importancia
para o progresso socioecondmico e tecnolégico (Ferreira, 2009). Embora esses
avangos sejam de relevancia notéria na promogao da acessibilidade, da equidade e
da eficacia de politicas publicas, € fato que a racionalidade ndo deve suplantar
questdes de base filoséfica no campo da avaliagao educacional (Dias Sobrinho, 2010).

Nessa conjuntura, Ferreira (2009) e Bordim et al. (2024) defendem que uma
formagao de qualidade para alunos do ensino superior deve estar em conformidade
com exigéncias mercadologicas para torna-los competitivos globalmente. Além do
conhecimento e dos resultados de avaliagdes, também devem ser levadas em
consideragao as competéncias profissionais (Chieh, 2018). Para tanto, Ferreira (2009)
sugere que as Instituicdes de Ensino Superior (IES) sejam relutantes na adogéo de
medidas triviais e expansionistas de acesso e de inclusido, que tém sido nefastas em
outros niveis educacionais.

Em sentido diverso, Dias Sobrinho (2010) argumenta que o conceito de
qualidade esta imbuido em paradoxos, circunstancia pela qual a avaliagdo deve
detalhar e agregar informacgdes, captando diferengas e caracteristicas intricadas, ao

invés de trabalhar essa concepc¢ao de forma reducionista.
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De acordo com Davok (2007, p.506):

Os dicionarios definem qualidade como o conjunto de propriedades, atributos
e condi¢des inerentes a um objeto e que sdo capazes de distingui-lo de outros
similares, classificando-o como igual, melhor ou pior; ou, entdo, como o
atributo que permite aprovar, aceitar ou refutar o objeto com base em um
padrao de referéncia. Assim, qualidade implica em uma idéia de comparagéao:
poder-se-ia dizer que um objeto tem qualidade se suas caracteristicas
permitem afirmar que ele € melhor que aqueles objetos que ndo as possuem
Ou que ndo as possuem em igual grau.

No debate amplo acerca das questdes educacionais, € comum que o requisito
qualidade seja um assunto central e frequentemente discutido (Catunda; Verhine,
2012). Contudo, para os autores, € dificil conceituar esse topico no ensino, tendo em
vista que elementos como rankings de desempenho, como, por exemplo, o Programa
Internacional de Avaliacdo de Alunos (PISA), as avaliagcbes universitarias e o proprio
fato de um pais nao ter ganhadores do Prémio Nobel, raz&o pela qual esses padroes
nao podem ser deterministicos. Nessa perspectiva, as pesquisas sobre a formacao
académica auxiliam na formulacao de politicas, que visam aumentar as chances de
sucesso de alunos em diferentes condigdes socioecondmicas (Catunda; Verhine,
2012).

Assim, essa busca por exceléncia, além de desafiadora, denota grande
interesse por parte de entidades civis e governamentais, tendo em vista os indicadores
de outras nagdes, o que, por sua vez, justifica a formulacdo de alternativas que
estimulem o avanco de estudos que envolvam o ambiente institucional e as
caracteristicas estudantis (Silva, 2013). Esse posicionamento, quanto a problematica
em torno de padrdes elevados de desempenho, também € socializado no ambito
internacional.

Até recentemente, a adocao de critérios atrelados unica e exclusivamente a
média das notas obtidas nos exames do ensino médio, como forma de ingresso nas
instituicbes de ensino, resultava em variagées nas chances de admissdo de uma
escola para outra, dependendo da qualidade da educacéo, da localizacao e do tipo da
instituicdo (Sulphey et al., 2018). Os autores relatam que o processo de selegdo nas
IES estava condicionado as caracteristicas descritas anteriormente e a qualidade na
educacéo, 0 que, por sua vez, gerava critérios inconsistentes. Além disso, os exames
abrangiam diversas disciplinas, como inglés, matematica e ciéncias, o que motivou os

administradores educacionais a desenvolver um teste padronizado de admissdo em
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meio a essa diversidade (Sulphey et al., 2018).

Por isso, a exceléncia na educagdo € largamente vista como requisito
fundamental para o progresso social, pois o seu reflexo implica ganhos de
produtividade econémica e de rendimentos auferidos pela populagdo em geral,
criando oportunidades para a melhoria de bem-estar na vida dos cidadaos, entretanto
se observa na atualidade que o conjunto de agdes voltadas para a qualidade na
educacédo ainda é paliativo, especialmente em economias emergentes (Vieira et al.,
2017). Assim, a procura por padrbes educacionais elevados perpassa o sistema
educacional e estende-se para o ambito profissional, provocando reflexdes sobre as
dindmicas do ensino, da aprendizagem e de seus desdobramentos dentro das
organizagoes.

Segundo Pires et al. (2008), uma universidade que transmite exceléncia
académica € uma instituicdo de ensino, de pesquisa e de interagdo com a sociedade,
estabelecida em um ambiente aberto e democratico, que exibe amplo conhecimento
de si mesma, promove a conexdao com sua identidade institucional, manifesta
habilidades inovadoras e presta servicos valiosos a comunidade. Adicionalmente,
estabelece e mantém vinculos fortes internamente, colaborando com estudiosos
locais, nacionais e internacionais, compartilhando saberes e recursos para alcancgar
seus objetivos (Pires et al., 2008).

Silva (2013) observou que a garantia do acesso com qualidade é um problema
recorrente no Brasil, quando comparado a outras nag¢des, motivo pelo qual € preciso
desenvolver estudos que versam sobre caracteristicas estudantis e rendimento
académico, para implementar solugdes que resultem em melhorias.

Desse modo, as IES precisam buscar, constantemente, meios de inspirar e de
oferecer suporte adicional aos estudantes, encorajando um desempenho académico
mais eficiente e a conclusdo bem-sucedida de seus cursos. Isso pode requerer a
elaboragcdo de curriculos mais adaptados as necessidades dos alunos e a
disponibilizagado de atividades suplementares como forma de antecipar dificuldades
(Chieh, 2018; Santos et al., 2020). Dito isso, compreender as variaveis que
influenciam o desempenho dos estudantes é fundamental para apoiar instituicbes e
professores no desenvolvimento de estratégias que visem melhorar a qualidade e o
processo de ensino (Paula; Farias, 2023).

A partir desse contexto historico, foram abordados conceitos de desempenho e

inumeros determinantes que moldam o rendimento académico nas IES, de modo que
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as instituicdes de ensino possam desenvolver, monitorar e refletir sobre padrdes de
qualidade. Dessa forma, sera apresentada no proximo capitulo, a metodologia dessa

pesquisa na tentativa de atingir os objetivos estabelecidos.
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3 PROCEDIMENTOS METODOLOGICOS

Neste capitulo, apresenta-se o delineamento, os objetivos e o procedimento
adotado na pesquisa. Detalha-se também a forma de acesso e tratamento de dados,
as técnicas utilizadas para analise, a unidade de estudo e a populagao-alvo. Por ultimo,
sao apresentadas a definicdo e a descricdo das variaveis, além das hipdteses

estabelecidas.

3.1 DELINEAMENTO DA PESQUISA

Com base no objetivo geral deste estudo, que consiste em analisar os fatores
influenciadores do desempenho académico nos cursos de bacharelado da UNIFAL-
MG, consoante Gil (2019), definiu-se que esta pesquisa sera exploratdria para
proporcionar maior entendimento e esclarecimento sobre o problema transcrito no
Quadro 3, e para suscitar hipéteses, bem como descritiva no tocante ao detalhamento
de caracteristicas de um conjunto de estudantes e do estabelecimento de relacdes
entre as variaveis investigadas.

Em relagdo a abordagem, de acordo com Martins e Thedphilo (2016), as
pesquisas quantitativas sdo caracterizadas pela possibilidade de quantificar registros
coletados, sendo submetidas a processos de filtragem, de organizacao e de tabulacéo,
mediante a aplicagao de técnicas e/ou de testes estatisticos.

Para o autor, a andlise e a interpretacdo desses dados sdo guiadas pelo
entendimento e pela aplicagdo de métodos e de técnicas estatisticas. Segundo Gil
(2019) as pesquisas quantitativas sdo reconhecidas pela utilizacdo de valores
numeéricos e de parametros estatisticos que facilitam a descricdo de populacdes e de
eventos, além de verificar a existéncia de relagao entre variaveis.

As informagdes disponiveis para analise sdo oriundas de fonte secundaria,
armazenadas em banco de dados (Gil, 2019). Semelhante a outras pesquisas
disponiveis no Quadro 16 do Apéndice, espera-se que as informacdes necessarias
sejam obtidas por intermédio de relatérios, extraidos dos sistemas Académico e
Pesquisa Alunos da UNIFAL-MG. Alinhados a essa informagéo, Martins e Thedphilo
(2016, p.111): informam que s&o considerados dados secundarios aqueles ja
coletados que se encontram organizados em arquivos, em bancos de dados, em

anuarios estatisticos [...].
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Para clarificar a compreenséo do desenvolvimento deste estudo, foi elaborado

o Quadro 3, com o objetivo de identificar e resgatar os principais componentes do

plano metodoldgico.

Quadro 3 - Delineamento da pesquisa

Titulo

Analise dos fatores influenciadores do desempenho académico
nos cursos de bacharelado da Unifal-mg

Problema da pesquisa

Como fatores relacionados aos alunos da UNIFAL-MG influenciam
o0 desempenho académico?

Objetivo Geral

Analisar os fatores influenciadores do desempenho académico nos
cursos de bacharelado da UNIFAL-MG

Objetivos Especificos:

a) Descrever o desempenho académico

b) Identificar os fatores influenciadores

c) Caracterizar o perfil dos estudantes com base nas
informacdes obtidas

d) Elaborar um relatério técnico sobre os fatores que
influenciam o desempenho académico nos cursos de
bacharelado da UNIFAL-MG, com o propésito de
corroborar com o diagnostico e 0 monitoramento de
informacdes relacionadas aos ingressos e egressos

Classificacdo dos objetivos

Descritivo e Exploratorio

Tipo de abordagem

Quantitativo

Procedimento

Acesso a dados secundarios (banco de dados)

Técnica de analise estatistica

Estatistica descritiva, testes paramétricos e nao paramétricos,
regressdo multipla e testes de robustez

Elaborado pelo autor (2023).

Para a analise de dados foi utilizada a estatistica descritiva, por meio do

desenvolvimento de tabelas, contendo os percentuais das categorias, além do uso de

graficos de barras (Martins; Thedphilo, 2016).

Em seguida, empregou-se a ferramenta de Regressdo Linear Mdultipla,

amplamente utilizada no campo da pesquisa social, para calcular a relagao entre uma

variavel dependente e multiplas variaveis independentes. Esta técnica permite

analisar o poder explicativo do modelo e inferir a diregéo da relagédo entre as variaveis,

bem como predizer o desempenho dos alunos (Gil, 2019).

Na demonstracdo de Martins e Theodphilo (2016), o método citado é

representado pela féormula:
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Y = Bo + BiX1 + BaXo+ ...+ BpXp + €

Em que:

Yi é a variavel dependente;

X1i, X2i, ..., Xki sao as variaveis independentes;

Bi determina a contribuicdo da variavel independente Xi
&i é o erro aleatorio componente do modelo

Além disso, Gil (2019) informa que, para validar um modelo de regressao
multipla, faz-se mister observar os pressupostos a seguir sob pena de apresentacao
de viés, sendo:

a) tipo de variavel: varidveis independentes sao classificadas como

guantitativas ou categdricas e a dependente, como quantitativa continua;

b) distribuicdo normal: a variavel dependente deve apresentar distribuicdo

normal;

a) linearidade: relacionamento linear entre as variaveis;

b) homocedasticidade: a variancia dos termos de erro deve ser constante entre

as variaveis independentes;

c) multicolinearidade: as variaveis independentes ndo devem apresentar

elevada correlacdo entre si.

E importante acrescentar que, para aplicar testes paramétricos com eficacia, é
imprescindivel que os dados sigam uma distribuicdo normal. Caso contrario, sera
necessario recorrer aos testes nao paramétricos (Gil, 2019).

Considerando o conjunto de testes paramétricos, o teste ANOVA pode ser
utilizado para verificar se fatores independentes produzem mudangas significativas
em uma variavel resposta, com base na igualdade das médias (Martins; Thedphilo,
2016).

Contudo, no caso de amostras menores, com menos de 30 elementos,
recomenda-se o uso do Teste-t (Gil, 2019). Esse teste pode ser utilizado para
determinar se ha uma diferencga significativa entre as médias do grupo de controle e
do grupo experimental (Martins; Thedphilo, 2016).

No contexto de métodos paramétricos, a correlacdo de Pearson pode ser
utilizada, desde que as variaveis estejam em escala métrica, a relagéo entre os dados
seja linear e a distribuicao dos dados seja normal (Gil, 2019).

Além disso, em situagcbes em que ocorra limitagdo de registros em
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determinados cursos ou violagao dos pressupostos estatisticos, pode ser necessario
utilizar outras técnicas. Nesses casos, recomenda-se o uso de meétodos nao-
paramétricos, que n&do exigem informagdes especificas sobre a populagdo de onde a
amostra foi retirada, sendo utilizados quando a distribuicdo dos dados n&o € normal
(Gil, 2019).

Com efeito, pode ser utilizado o teste de Mann-Whitney para verificar se duas
amostras independentes vém de populagdes com médias iguais, sendo aplicado entre
variaveis intervalares ou ordinais (Martins; Theodphilo, 2016).

Ainda de acordo com os autores, também sugere-se o teste de Kruskal-Wallis
como alternativa ao teste ANOVA, que pode ser aplicado em variaveis intervalares ou
ordinais com (k>2) para verificar se as médias dos grupos s&o iguais ou ha pelo menos
um par diferente.

Por ultimo, em substituicdo ao coeficiente de Pearson, podem ser utilizados
outros coeficientes com menos suposigdes, como o de Spearman (Gil, 2019), que néo
exige normalidade na distribuicdo dos dados para verificar a correlagao entre duas ou

mais variaveis.

3.2 UNIDADE DE ESTUDO

A unidade de estudo escolhida refere-se a UNIFAL-MG, instituida como
autarquia federal de acordo com a Lei n° 11.154/2005, juntamente de suas unidades
administrativas, representadas pelo Campus Avangado de Pocgos de Caldas, Campus
Avancado de Varginha e Unidade Educacional Santa Clara, localizada em Alfenas-MG
(BRASIL, 2005).

A instituicdo atende aos critérios de elegibilidade, considerando o fato de o
pesquisador fazer parte do quadro de servidores, de nao haver estudos anteriores
sobre o desempenho académico no banco de dissertagdes do Mestrado Profissional
em Administragdo Publica (PROFIAP) no ambito da universidade e, principalmente
em razao de esta linha pesquisa estar voltada para a atividade fim da instituicao,
sendo, portanto, o rendimento estudantil um tema de relevancia.

A Universidade Federal de Alfenas (UNIFAL-MG) tem uma trajetéria notavel
desde a sua fundacéo. Originalmente criada como Escola de Farmacia e Odontologia
de Alfenas (EFOA) em 3 de abril de 1914 por Jodo Leao de Faria, a instituicao iniciou

com os cursos de Farmacia e, em seguida, Odontologia. O seu reconhecimento
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estadual veio em 1915, pelo Governo do Estado de Minas Gerais e, no ambito federal,
pelo Ministério da Educacgao e Saude Publica, em 1931, de acordo com o Art. 26 do
Decreto 19.851, de 11 de abril de 1931, que por sua vez possibilitou o seu processo
de federalizagdo, em 1960, conforme dispde a Lei n° 3.854, de 18 de dezembro de
1960 sob a diregao do Prof. Paulo Passos da Silveira (UNIFAL, 2020).

A transformacdo da EFOA em uma Autarquia de Regime Especial foi
formalizada pelo Decreto n° 70.686, em 7 de junho de 1972. Essa mudanca
institucional proporcionou as condicdes necessarias para a criacdo do curso de
Enfermagem e Obstetricia, autorizado pelo Parecer n® 3.246 em 5 de outubro de 1976,
e oficializado pelo Decreto n° 78.949 em 15 de dezembro de 1976 (UNIFAL, 2020).

Em 1994, foi criada Coordenadoria de Pds-Graduacao e Pesquisa, ainda na
EFOA, a Pro-Reitoria de Pesquisa e Pos-Graduacado (PRPPG), érgéo responsavel
pela coordenacédo e supervisdo das atividades de pesquisa e pds-graduacado da
Universidade Federal de Alfenas. Atualmente, a UNIFAL-MG oferta mais de 20 cursos
de pés-graduacao Stricto Sensu, incluindo mestrados académicos e profissionais e
cursos de doutorado. Nesse interim, também é relevante observar que a instituicdo
oferta cursos de especializacdo Lato Sensu, nas areas de Ciéncias da Saude,
Ciéncias Humanas, Ciéncias Sociais Aplicadas, além das Ciéncias Exatas (UNIFAL-
MG, 2020).

Dando sequéncia a trajetéria de evolugao da instituicdo, em 1999, a UNIFAL-
MG ampliou sua oferta académica com a implantagdo dos cursos de Nutrigao,
Ciéncias Biologicas e a modalidade de Farmacos e Medicamentos dentro do curso de
Farmacia, todos autorizados pela Portaria do MEC n° 1.202, de 3 de agosto de 1999,
dando origem a sua transformacdo em Centro Universitario Federal (EFOA/Ceufe).
Posteriormente, em 2002, o curso de Ciéncias Bioldgicas foi desmembrado em
modalidades de licenciatura e bacharelado, além de iniciar a oferta do curso de
Quimica - Bacharelado, aprovado pela Resolugcédo n° 002/2003 do Conselho Superior
(UNIFAL-MG, 2020).

No ano seguinte, demonstrando uma preocupagdo com a educagao em
diferentes modalidades, a instituicdo criou, em fevereiro de 2004, o Centro de
Educacgéao Aberta e a Distancia (CEAD), que desenvolveu novos cursos de graduagao
e especializagdo a distancia. Em 29 de julho de 2005, a instituicado foi oficialmente
transformada na Universidade Federal de Alfenas (UNIFAL-MG) pela Lei 11.154/2005
(UNIFAL-MG, 2020).
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Além dessa expanséo, e alinhada as tendéncias de crescimento das IFES, a
UNIFAL-MG, com a aprovagdo de seu Conselho Superior, foram criados campi
avancgados nas cidades de Varginha-MG e Pogos de Caldas-MG, por meio das
Resolug¢des n° 36/2008 e n° 057, de 07 de dezembro de 2007 do Conselho Superior
da UNIFAL-MG, e a criagdo da Unidade Educacional Santa Clara, em Alfenas
(UNIFAL-MG, 2023a, 2023b).

Atualmente, de acordo com as informacdes do Quadro 17 do Apéndice, a
instituicdo oferece 37 (trinta e sete) cursos de graduacédo, sendo 28 (vinte oito) na
modalidade bacharelado nas areas de ciéncias sociais aplicadas, ciéncias exatas,
engenharias e ciéncias da saude. Além disso, também sao oferecidos 9 (nove) cursos
relevantes de licenciatura, nas areas de ciéncias humanas e ciéncias bioldgicas,
proporcionado aos estudantes uma formagdo solida e abrangente para enfrentar
desafios tanto no mercado de trabalho como na area de educacao (UNIFAL-MG,
2023e).

No contexto da pos-graduagédo, na modalidade stricto sensu, a UNIFAL-MG
reafirma o seu compromisso com a exceléncia académica, no desenvolvimento de
profissionais e pesquisadores qualificados, ofertando de 25 (vinte e cinco) programas,
distribuidos entre os campi: Alfenas (campus Sede), Pogcos de Caldas e Varginha,
sendo 21 (vinte e um) mestrados académicos, dos quais 8 (oito) também séao
doutorados e 4 (quatro) mestrados profissionais, detalhados no Quadro 41 do
Apéndice (UNIFAL-MG, 2023d).

Ainstituigdo também disponibiliza programas de pds-graduacéo latu sensu com
duracdo minima de 360 (trezentas e sessenta horas), nas areas de ciéncias da saude,
ciéncias humanas, ciéncias sociais aplicadas e ciéncia e tecnologia, destinados a
alunos diplomados em cursos superiores, que buscam aprimoramento nas suas areas
de atuagao para destacar-se profissionalmente, conforme Quadro 42 do Apéndice
(UNIFAL-MG, 2023d).

3.3 POPULAGCAO-ALVO DA PESQUISA

O publico-alvo sera composto por estudantes que concluiram os cursos de
bacharelado da UNIFAL-MG, conforme indicado na Tabela 1. Os dados foram gerados
a partir da integracao das informagdes dos sistemas Académico e Pesquisa Alunos da

institui¢ao.
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Para esta pesquisa, foi realizado um recorte na base de dados devido a vasta
oferta de cursos da UNIFAL-MG e a quantidade de registros disponiveis para analise.
A base de dados inclui cursos de graduagao em varias areas, nas modalidades de
bacharelado, licenciatura e ensino a distancia, além de cursos de pos-graduacgao lato
sensu e stricto sensu, o que inviabilizaria a analise de todas as informacgdes
disponiveis. Nesse sentido, devido ao tempo do cronograma para a conclusao desta
dissertagao, optou-se por concentrar a analise apenas nos cursos de bacharelado, na
categoria de concluintes, por serem os mais representativos em numero de alunos e
por abrangerem todos os campi. A Tabela 1 apresenta a amostra contendo 4.925

registros de graduados, entre 2013 e 2023.

Tabela 1 - Amostra de estudantes graduados por curso

Cursos Quantidade Freq. (%)
Administracéo Publica 16 0.32%
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia 694 14.09%
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia 1121 22.76%
Biomedicina 190 3.86%
Biotecnologia 172 3.49%
Ciéncia da Computagéo 105 2.13%
Ciéncias Atuariais 23 0.47%
Ciéncias Biologicas 168 3.41%
Ciéncias Econémicas 46 0.93%
Ciéncias Sociais 54 1.10%
Enfermagem 172 3.49%
Engenharia Ambiental 45 0.91%
Engenharia de Minas 76 1.54%
Engenharia Quimica 164 3.33%
Farmacia 435 8.83%
Fisioterapia 268 5.44%
Geografia 108 2.19%
Medicina 165 3.35%
Nutricdo 212 4.30%
Odontologia 574 11.65%
Quimica 117 2.38%
Total 4925 100.00%

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

A seguir, com base na Figura 1, serao apresentadas as etapas metodoldgicas
desta pesquisa. Primeiramente, sera produzido um relatério com base nas

informacdes do Sistema Académico, sob responsabilidade da Pro-Reitoria de
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Graduacao. Em seguida, sera elaborado outro relatério por meio do sistema Pesquisa
Alunos da Diretoria de Processos Seletivos. Apds esse tramite, sera realizada a
integracéo entre as bases de dados. Na etapa seguinte, sera conduzida a analise e
integracéo das informacdes e, na sequéncia, o pré-processamento dos dados. Apds
essas etapas, é preciso realizar uma analise exploratoria e descritiva das variaveis.
Por ultimo, serao desenvolvidos modelos de regressao linear multipla, concomitantes

aos testes de robustez, para desenvolver a analise e discusséo dos resultados.

Figura 1 - Etapas da pesquisa

Acessar relatério do banco
de dados do Sistema
Académico (PROGRAD) e —> Integracdo de dados —>
do Pesquisa de alunos
(DIPS)

N

Andlise e pré-
processamento dos dados

Andlise: Testes
paramétricos, destacando-

,?jrézlésrﬁi\?;%lggactjgréz; —>| seaaregressao linear —> Testes de robustez
multipla e testes néo
paramétricos
!
\4

Discusséo dos resultados
e consideracoes finais

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).

3.4 COLETADE DADOS

A presente pesquisa foi enviada a apreciagdo da banca de qualificacdo e ao
Comité de Etica em Pesquisa (CEP), para analisar critérios académicos e éticos. A
solicitagcado de acesso a base dados do Sistema Académico foi deferida pelo CEP, em
15 de dezembro de 2023, de acordo com o parecer n° 6.583.547. Por orientacado da
banca examinadora, também foi solicitado acesso aos dados do formulario
socioecondmico para complementar informagdes que nao estao presentes no sistema
académico. Dessa forma, foi submetida ao CEP uma emenda ao projeto, cuja
aprovacgao ocorreu em 22 de abril de 2024, conforme o parecer n® 6.779.559.

Mesmo tratando-se de pesquisa com banco de informagdes, a coleta de dados
foi fundamentada na Resolugao CNS N° 510, de 07 de abril de 2016, sendo realizada
de forma cautelosa para mitigar riscos de invasao de privacidade e divulgagao

inadvertida de informacdes, preservando a anonimizacdo dos dados pessoais
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(BRASIL, 2016).

Para atingir o objetivo deste trabalho, solicitou-se acesso a base de dados do
Sistema Académico e do Pesquisa Alunos, estando o primeiro sob responsabilidade
da Pré-Reitoria de Graduagéo e o segundo da Diretoria de Processos Seletivos para
obter relatérios contendo dados agregados relacionados as caracteristicas individuais,
sociodemograficas e socioecondmicas dos estudantes que se graduaram na
instituicdo, entre 2013 e 2023.

Inicialmente, utilizou-se o Sistema Pesquisa Alunos, que armazena
informagdes socioecondmicas dos estudantes desde o segundo semestre de 2010.
No dia 24 de abril de 2024, foi gerado um relatério com 19.595 (dezenove mil
quinhentos e noventa e cinco) registros. Por meio desse banco de dados, a
universidade obtém dados relevantes sobre o perfil dos discentes e suas condicdes
socioecondmicas. Foram selecionadas as seguintes variaveis: idade, atividade
remunerada, quantidade de pessoas na familia, renda bruta, instrugcdo do pai e da
mae, responsavel pelo sustento, participacdo econdmica, cursinho e quantidade de
tentativas para ingressar no ensino superior.

Além disso, é importante frisar que as informagdes acessadas atenderam aos
critérios definidos no campo situacdo do sistema, tais como: abandono de curso,
adverténcia, apto a colagdo de grau, conclusdo de curso, desistente, desligado,
falecimento, matricula autorizada fora do prazo, mudanca de nivel, mudancga de turno,
normal, prazo de integralizacdo dilatado, processo de desligamento, reingresso,
remanejamento interno entre cursos, remanejamento interno entre turnos, rematricula,
repreensao, retorno de trancamento de curso, transferéncia para outra IES,
transferéncia para outro curso e vinculo suspenso.

No que se refere ao Sistema Académico, essa ferramenta foi implementada na
UNIFAL-MG, a partir de 2009, e se tornou essencial para estudantes e docentes,
possibilitando o acesso a informagdes relevantes sobre a vida académica dos
universitarios, como matricula, historico escolar, notas e frequéncias.

Isso posto, em 23 de maio de 2024, foi produzido um relatério atualizado,
contendo 22.382 (vinte e dois mil trezentos e oitenta e dois) registros, selecionando
as seguintes variaveis: campus/polo, numero do curso, CDA, soma das notas do
processo seletivo, tipo de rede de ensino, cota de ingresso, UF de residéncia, turno,
sexo e cor de pele. E relevante observar que essa quantidade de informacdes esta

vinculada a diversas situagdes, da mesma forma como consta na base de dados do
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Sistema Pesquisa Alunos, abrangendo de forma resumida ingressantes, ativos,
desistentes e concluintes.

Os relatorios foram carregados para o software R Markdown no RStudio. Na
base do Sistema Académico foi aplicado o filtro para estudantes que se graduaram
até o ano de 2023. Apdés o processo de integragao, foi realizado um teste de
confiabilidade. Segundo Martins e Thedphilo (2016), medidas confiaveis sao aquelas
que podem ser repetidas para produzir resultados consistentes, ou seja, que geram
0s mesmos valores em diferentes momentos ou contextos. Esse teste foi conduzido
para verificar a correspondéncia entre variaveis em comum em ambos os sistemas,
como, por exemplo, Sexo e Turno.

Em seguida, os dados foram analisados e pré-processados, excluindo-se os
valores ausentes. Com isso, as informacdes consolidadas resultaram em uma
amostra de 4.925 (quatro mil novecentos e vinte e cinco) estudantes graduados no
periodo de 2013 a 2023.

3.5 DESCRICAO DAS VARIAVEIS

Para a analise, foram consideradas as variaveis que se relacionam diretamente
com o Coeficiente de Desempenho Académico (CDA), a variavel resposta deste
estudo. Entre as variaveis preditoras estdo as notas do processo seletivo, a idade, o
sexo e a cor de pele. Essas variaveis serao descritas individualmente nos préximos

itens, conforme o periodo analisado, destacadas na Figura 2.

Figura 2 - Variaveis de desempenho e atributos
individuais

Notas do
Processo
Seletivo

Idade — CDA — Sexo

Cor de Pele

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).
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Com base nas diretrizes estabelecidas para a avaliagdo do desempenho
académico na UNIFAL-MG, o CDA foi escolhido como a variavel dependente para
abordar o problema desta pesquisa. Na UNIFAL-MG, esse coeficiente € utilizado para
representar o desempenho académico dos estudantes de forma objetiva, sendo
calculado pela férmula abaixo, em que (Ni) € a nota da disciplina/unidade
curricular/moédulo cursada e (Chi) € a carga horaria da disciplina/unidade

curricular/moédulo cursada.

_ (Ni.Chi)
CDA = =5

Para uma descricdo detalhada, inicialmente foi selecionada a variavel
quantitativa destacada no Quadro 4. A inclusdo dessa variavel visa ndo apenas
explicar, mas também interpretar as relagdes entre ela e o rendimento académico,
contribuindo para a construgdo de um modelo que esclarega os fatores determinantes

do sucesso académico na UNIFAL-MG.

Quadro 4 - Soma das Notas do Processo Seletivo

Variavel Independente Descricdo Tipo
Soma das Notas do Processo Seletivo Pontuacgé&o geral obtida pelos Discreta
estudantes no Exame Nacional do
Ensino Médio

Fonte: Adaptado de Baccaro (2014).

Ao analisar o quadro acima, €& importante destacar que essa variavel
corresponde a pontuagéao geral obtida pelos estudantes no Exame Nacional do Ensino
Médio (ENEM), principal forma de ingresso na instituicdo, sendo uma medida
abrangente do desempenho do aluno em diversas areas do conhecimento, servindo

como um indicador do potencial académico antes da entrada na universidade.



Quadro 5 - Atributos individuais

Variaveis Descricdo das Categorias Tipo
Idade Quantitativa Discreta
Sexo Feminino Categorica

Masculino
Cor de Pele Branco, Pardo, Preto, Nao Declarada, Categorica

Amarelo e Indigena

Fonte: Adaptado de Baccaro (2014).

A idade do egresso, informada no Quadro 5, € um importante componente no
conjunto de atributos individuais. No entanto, é valido ressaltar que essa variavel ndo

deve ser analisada de forma isolada, tendo em vista que o rendimento estudantil é

multifacetado e influenciado por uma série de fatores interrelacionados.

Dando continuidade, a variavel Sexo, também é uma das variaveis utilizadas
na analise do desempenho académico. A informagao sobre o sexo dos estudantes,
obtida por meio da Diretoria de Processos Seletivos, pode fornecer insights
importantes sobre possiveis diferencas de desempenho entre homens e mulheres.

Ainda de acordo com esse quadro, a variavel categoérica Cor de Pele sera

utilizada para analisar o desempenho académico entre diferentes grupos raciais, como

Branco, Pardo, Preto, Nao Declarado, Amarelo e Indigena.

Figura 3 - Variaveis socioeconémicas

Atividade
Remunerada

Participag&o
Econbémica

Quantidade
de Tentativas

Renda Bruta
\ /

CDA

~ ™~

Responsavel
Sustento

Quantidade
de Tentativas

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).




49

Na analise, de acordo com a Figura 3, também foram incluidas algumas

variaveis socioecondmicas, que podem influenciar o Coeficiente de Desempenho

Académico (CDA). Entre elas, destacam-se a atividade remunerada, a participagéo

econdmica, a quantidade de tentativas de ingresso, a renda bruta e o responsavel

pelo sustento. Essas variaveis serao abordadas nos proximos itens, detalhando sua

relagdo com o CDA.

Quadro 6 - Caracteristicas socioecondmicas

(continua)

Variaveis

Descri¢cdo das Categorias

Tipo

Quantidade
Pessoas Familia

a) 1 pessoa

b) 2 pessoas

¢) 3 pessoas

d) 4 pessoas

e) 5 pessoas

g) 6 pessoas

h) acima de 6 pessoas

Categérica

Renda Bruta

a) até 1 salério minimo

b) entre 1 e 2 salarios minimos
c) entre 2 e 3 salarios minimos
d) entre 3 e 5 salarios minimos
e) entre 5 e 7 salarios minimos

f) entre 7 e 10 salarios minimos
g) entre 10 e 20 salarios minimos
h) entre 20 e 30 salarios minimos
i) acima de 30 salarios minimos

Categoérica

Responsével
Sustento

a) pai

b) pai e mae
C) mae

d) outro(s)

€) vocé proprio
f) parente
g) cbnjuge

Categérica

Quantidade
Tentativas

a) este é o primeiro ano
b) um ano

¢) dois anos

d) trés ou mais

Categoérica

Participacéo
Econbdmica

a) ndo trabalho e sou
sustentado pela familia ou por
outras pessoas

b) trabalho e sou o principal
responsavel pelo sustento da
familia

c) trabalho e sou responsavel
pelo meu sustento e contribuo,
parcialmente, para o sustento
da familia

d) trabalho, mas recebo ajuda
financeira da familia ou de outras
pessoas

Categorica
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Quadro 6 - Caracteristicas socioeconémicas
(concluséo)

Variaveis Descri¢cdo das Categorias Tipo

f) sim, em tempo integral (de 31h

a) até 20 horas semanais até 40h semanais)

b) entre 31 e 40 horas g) sim, em tempo parcial (de 21h
Atividade semanais até 30h semanais)
R d ) . Categorica
emunerada . . h) sim, mais de 40 horas
¢) mais de 40 horas semanais .
semanais
d) ndo i) sim, mas é trabalho eventual

€) sim, até 20 horas semanais

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).

Na descri¢ao dos fatores, de acordo com o Quadro 6, a variavel Quantidade de
Pessoas na Familia busca compreender a organizagao familiar em termos de
quantidade de membros. Essa variavel abrange desde familias compostas por uma
unica pessoa até aquelas com mais de seis integrantes.

A variavel Renda Bruta em relagdo ao rendimento académico também é citada
recorrentemente na literatura e se destaca no campo socioecondmico, permitindo a
compreensao das diferengcas econbmicas e suas implicacbes no desempenho dos
estudantes. Essa variavel categoriza a renda familiar em diferentes faixas salariais,
desde familias que vivem com até um salario minimo até aquelas com rendimentos
superiores a 30 salarios minimos.

O Responsavel pelo Sustento refere-se ao provedor financeiro, incluindo
categorias como pai, pai e mae, mae, outros responsaveis, além do proprio estudante,
parentes ou cbnjuge. Essa classificagdo pode ajudar a compreender a divisdao da
responsabilidade financeira no orcamento familiar e seu impacto no rendimento
estudantil.

Avariavel Quantidade de Tentativas no processo seletivo para o ensino superior,
também presente no quadro de caracteristicas socioeconémicas, categorizada em
quatro grupos (primeiro ano, um ano, dois anos, trés ou mais anos), pode influenciar
o desempenho académico e testar a resiliéncia dos estudantes.

Ja a Participacdo EconOmica revela a diversidade das condi¢des financeiras
dos individuos. Por exemplo, alguns sao sustentados pela familia ou por terceiros,
enquanto outros trabalham e s&o responsaveis pelo proprio sustento, contribuindo
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parcialmente para a renda familiar. H4 ainda aqueles que assumem o papel de
principal provedor da familia.

Por fim, a variavel Atividade Remunerada esta relacionada a carga horaria de
trabalho dos estudantes, variando desde trabalhos eventuais até jornadas acima de
40 horas semanais. Essa variavel também é relevante para avaliar se estudantes que

trabalham tém pior ou melhor desempenho.

Figura 4 - Outras variaveis socioeconémicas

Instrugéo do
pai

CDA

Instrugéo da

Cursinho mae

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).

Na pesquisa, foram igualmente considerados outros aspectos
socioecondmicos, como 0s niveis de instrucdo dos pais e a realizagdo de cursinho
preparatorio, apresentados na Figura 4. Essas variaveis e suas respectivas categorias
serao detalhadas nos itens seguintes, com o objetivo de fornecer uma visdo mais
abrangente de suas influéncias sobre o Coeficiente de Desempenho Académico

(CDA), conforme o quadro abaixo.
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Quadro 7 - Instrugéo dos pais e preparacéo para o ENEM

Variaveis Descrigdo das Categorias Tipo
nédo alfabetizado

fundamental incompleto

|Ié e escreve, mas nunca esteve na
escola

fundamental completo
médio incompleto
médio completo
Instrugdo dos Pais superior incompleto Categorica
superior completo
poés-graduacao incompleto
poés-graduacao completo
mestrado incompleto
mestrado completo
doutorado incompleto

doutorado completo

Nao
Sim

sim, concomitantemente ao curso de

. ensino médio -
Cursinho Categorica

sim, por mais de um ano
sim, por menos de um semestre

sim, por um ano
sim, por um semestre
Fonte: Adaptado de Baccaro (2014).

Com relagao ao Quadro 7, a variavel grau de instrugéo dos pais é categorica e
abrange uma ampla gama de niveis educacionais, tanto para o pai quanto para a mée.
As categorias variam desde nao alfabetizado até doutorado completo. A inclusédo
dessas diferentes categorias permite uma analise do impacto do nivel educacional
dos pais sobre aspectos do desenvolvimento e desempenho dos estudantes.

Por sua vez, a opgao de ter feito ou nao cursinho, destacada anteriormente,
indica se os alunos frequentaram cursinhos preparatérios e por quanto tempo, na

preparagao para o ENEM como forma de ingresso na institui¢ao.
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Figura 5 - Variaveis institucionais

Tipo de Rede
de Ensino

Fator Cota de
Pandemia Ingresso
~ e
CDA

\
Intervalo
Ensino UF de
Médio- Residéncia

Graduagao

Turno

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).

Para finalizar a apresentacdo das variaveis, foram incluidos aspectos
relacionados ao contexto académico e regional, como o tipo de rede de ensino, a cota
de ingresso, o estado de residéncia (UF), o turno, o intervalo entre a conclusdo do
ensino médio e a graduacéo, além do impacto do fator pandemia, conforme ilustrado
na Figura 5. Esses elementos encerram a caracterizagdo das variaveis que

influenciam o Coeficiente de Desempenho Académico (CDA).

Quadro 8 - Variaveis institucionais e estado de residéncia

(continua)
Variaveis Descrigéo Tipo
_ _ Privada .
Tipo de Rede de Ensino Piblica Categorica
Ampla Concorréncia
L6
L2 -
Cota de Ingresso Categorica
L13
L1
L5
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Quadro 8 - Variaveis institucionais e estado de residéncia

(concluséao)

Variaveis Descricao Tipo
BA
DF
ES
GO
MA
MG
UF de residéncia MS Categorica
MT
PR
RJ
SC
SE
SP
TO

Integral
Turno Noturno Categoérica

Vespertino

Intervalo Ensino Médio-
Graduacdo -

< 2020 (ano de concluséo)

Discreta

Fator Pandemia Categoérica

>= 2020 (ano de concluséo)

Fonte: Adaptado de Baccaro (2014).

No Quadro 8, a variavel Tipo de Rede de Ensino & categodrica e faz distingéo
entre redes de ensino publicas e privadas. Essa classificacdo permite uma analise
comparativa, possibilitando a identificacao de diferengcas de desempenho entre os
alunos dessas duas esferas.

Avariavel Cota de Ingresso pode auxiliar a refletir sobre a diversidade no ensino
superior, identificando estudantes que ingressam na instituigdo, por meio de politicas
de acao afirmativa, como as cotas para alunos de escolas publicas, grupos étnicos e
pessoas deficientes. As politicas de cotas tém como objetivo democratizar o acesso
ao ensino superior (Nascimento, 2017).

No tocante ao estado de federagao (UF), trata-se de uma variavel categérica
que representa o local de residéncia do participante do estudo. Essa classificagao &
importante para analisar as diferengas regionais e compreender melhor as

caracteristicas demograficas e socioecondmicas dos estudantes. A inclusdo dessa
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variavel permite uma segmentagcdo geografica, analisando a participagdo dos
concluintes por estado.

Outra variavel a ser considerada € o Turno, que, por sua vez, classifica os
cursos em trés categorias: integral, noturno e vespertino, possibilitando compreender
como o horario frequentado pelo estudante pode interferir de forma negativa ou
positiva no seu rendimento. Cabe destacar que alguns cursos oferecem apenas 0s
turnos integral e/ou noturno.

Ainda com base no quadro anterior, a variavel Intervalo entre a Conclusao do
Ensino Médio e o inicio na Graduagdao, comumente apresentada em modelos de
questionario socioeconémico do ENADE, foi inserida no presente estudo como fator
independente ao CDA, sendo criada pela diferenga entre o ano de ingresso e o ano
de conclus&o do segundo grau.

Na ultima descricéo, é importante considerar a criagao do fator pandemia para
avaliar o impacto da COVID-19 entre estudantes que se graduaram antes e apés o
ano de 2020. Essa classificacdo permite identificar possiveis mudancas no
desempenho dos alunos devido a pandemia.

Ap6s a caracterizagcdo das variaveis individuais, socioeconbémicas e
institucionais, realizou-se uma analise e discussdo dos dados, que sera apresentada
no préximo capitulo, para compreender melhor o perfil dos participantes. Essa analise

proporcionou uma visao mais aprofundada sobre as caracteristicas dos estudantes.

3.6 HIPOTESES DA PESQUISA

As hipoteses no Quadro 9 foram estabelecidas com base nas teorias existentes,
exploradas no referencial tedrico, além de observagdes preliminares, que serviram
como ponto de partida para a coleta de dados, na tentativa de direcionar esforgos para
testar relagdes especificas entre a variavel dependente e as variaveis independentes.
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Quadro 9 - Hipdteses formuladas com base em estudos anteriores

(continua)
Hipétese Efeito Autores
Esperado
H1: Existe associagao entre Nota de | Positivo (+) | Tejedor (2003); Elvira-Valdés e Pujol (2012);
Processo Seletivo (NPS) e . ) ) .
Desempenho Académico (CDA) Silva (2013); Baccaro (2014); Pereira et al.
(2015); Thiele et al. (2016); Meurer et al.
(2018); Santana Meireles e Sa (2020);
Santos et al. (2020); Sulphey Alkahtani e
Syed (2018)
H2: Existe associacdo entre tipo de | Positivo (+) | Baccaro (2014); Vieira Nogueira e Souza
rede de ensino (TRE) e desempenho | ou Negativo

Académico (CDA)

)

(2017); Amaro e Beuren (2018); Bordim et
al. (2024)

H3: Existe associagdo entre cota de
ingresso  (Cl) e desempenho
académico (CDA)

Negativo (+)

Pereira et al. (2015); Nascimento (2017);
Santana Meireles e Sa (2020)

H4: Existe associagdao entre UF de
residéncia (EST) e desempenho
académico (CDA)

Nao ha
significancia

Elvira-Valdés e Pujol (2012)

H5: Existe associagdo entre turno
(TUR) e desempenho académico
(CDA)

Negativo (-)

Moura Miranda e Pereira (2015); Pereira et
al. (2015); Paula e Farias (2023); Bordim et
al. (2024)

H6: Existe associagdo entre sexo e
desempenho académico (CDA)

Negativo (-)

Silva (2013); Baccaro (2014); Garrido
(2015); Thiele et al. (2016); Nascimento
(2017); Santos Cunha e Hein (2017); Amaro
e Beuren (2018); Vieira Nogueira e Souza
(2017); Chieh (2018); Ferrdao e Almeida
(2019); Casiraghi et al. (2020); El Refae,
Kaba e Eletter (2021); Nierotka Bonamino e
Carrasqueira (2023); Santana Meireles e S&
(2020); Wrigley-Asante, Ackah e Frimpong

(2023); Bordim et al. (2024)

H7: Existe associagdo entre cor de
pele (COR) e desempenho académico
(CDA)

Positivo (+)

Baccaro (2014); Garrido (2015); Thiele et al.
(2016); Nascimento (2017); Vieira Nogueira
e Souza (2017); Santana Meireles e Sa
(2020)

H8: Existe associacao entre idade (ID)
e desempenho Académico (CDA)

Positiva (+)

Silva (2013); Baccaro (2014); Nascimento
(2017); Chieh (2018); Santos Cunha e Hein
(2017); Casiraghi et al. (2020); Santana
Meireles e Sa (2020); Nierotka Bonamino e
Carrasqueira (2023); Paula e Farias (2023)
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Quadro 9 - Hipdteses formuladas com base em estudos anteriores

(concluséao)

Hipétese Efeito Autores
Esperado
H9: Existe associacdo entre atividade | Negativo (+) | Silva (2013); Amaro e Beuren (2018);

remunerada (AR)
académico (CDA)

e desempenho

Santana Meireles e Sa (2020); Paula e
Farias (2023)

H10: Existe associacdo entre | Negativo (-) | Garrido (2015); Amaro e Beuren (2018);

quantidade de pessoas na familia . . . ] .

(QPF) e desempenho académico Bittencourt, Maria e Bertolin (2022); Bordim

(CDA) et al. (2024)

H11: Existe associagdo entre renda | Positivo (+) | Baccaro (2014); Garrido (2015);

E)élgi)(RB)edesempenho académico | ou N?_@)}GTIVO Nascimento (2017); Vieira Nogueira e
Souza (2017); Amaro e Beuren (2018);
Casiraghi et al. (2020); Santana; Meireles e
Sa (2020); Bordim et al. (2024); Farias,
Gouveia e Almeida (2024)

H12: Existe associagdo entre | Positivo (+) | Tejedor (2003); Baccaro (2014); Vieira

instrucéo do pai (IP) e desempenho . .

académico (CDA) Nogueira e Souza (2017); Amaro e Beuren
(2018); Santana; Meireles e Sa (2020)

H13: Existe associagao entre | Positivo (+) | Tejedor (2003); Baccaro (2014); Vieira

instrucdo méae (IM) e desempenho . i ,

académico (CDA) Nogueira e Souza (2017); Santana Meireles
e Sa (2020); Bordim et al. (2024)

H14: Existe associagao entre | Negativo (-) | Amaro e Beuren (2018)

responsavel pelo sustento (RS) e

desempenho académico (CDA)

H15: Existe associacao entre | Negativo (-) | Amaro e Beuren (2018); Abbas e Lopes

participacdo econbdmica (PE) e (2020)

desempenho académico (CDA)

H16: Existe associacéo entre cursinho | Negativo (-) | Baccaro (2014)

(CSH) e desempenho Académico

(CDA)

H17: Existe associacao entre | Negativo (-) | Baccaro (2014)

quantidade de tentativas (QT) no

processo seletivo e desempenho

Académico (CDA)

H18: Existe associagdo entre o | Negativo (-) | Bittencourt; Maria e Bertolin (2022)

intervalo no ensino médio-graduacgao

(IEMG) e o desempenho Académico

(CDA)

H19: Existe associagdo entre periodo | Negativo (-) | El Refae, Kaba e Eletter (2021)

pré e pos-pandemia (PAND) e
desempenho Académico (CDA)

Fonte: Elaborado pelo autor (2023).
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4 RESULTADOS E DISCUSSAO

Neste capitulo, sera realizada a analise e discussdo dos resultados,
contextualizando os principais achados desta pesquisa e os resultados das hipoteses.
As informagdes a seguir foram processados com o auxilio dos softwares R-
Markdown e Jamovi. Para comecar, sera apresentada a analise descritiva dos dados,
que envolvem estudantes graduados nos cursos de bacharelado da UNIFAL-MG,
distribuidos conforme a Tabela 1. Mais adiante, sera analisado o desempenho

académico do egresso em fungao das variaveis, descritas anteriormente.
4.1  ANALISE DESCRITIVA DOS DADOS

A apresentacao das estatisticas descritivas, detalhadas a seguir, manteve os
nomes originais das variaveis e suas respectivas categorias, com exceg¢ao da variavel
Renda Bruta, cujos intervalos de classes foram abreviados. Além disso, de modo geral,
0s nomes de todos os cursos foram simplificados para se adequar a formatacéao da

pagina, sem prejuizo na analise.

Grafico 1 - Coeficiente de desempenho académico por curso
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Nutricao e o oo E
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Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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Inicialmente, foi analisado o Grafico 1 onde observou-se que os cursos da area
de Saude: Biomedicina, Biotecnologia, Enfermagem, Fisioterapia, Medicina e
Odontologia, reportaram melhor desempenho em relagdo aos demais cursos,
sobretudo quando comparado as areas de Ciéncias Humanas e Ciéncias Sociais
Aplicadas e Engenharias, destacando os cursos de Geografia, Quimica, Ciéncia da
Computacgao, além de Engenharia de Minas, tendo como base a média e a mediana.

O desempenho minimo e maximo foi destaque no Bacharelado Interdisciplinar
em Ciéncia e Economia (BICE). Os cursos de Ciéncias Sociais, Ciéncias Econémicas
e Nutricao se sobressairam em relagao aos valores maximos, sendo identificado neste
ultimo a presenca de outliers. A dispersao dos dados foi maior nos cursos de Ciéncias
Sociais, Geografia e no BICE. Além disso, a presenga de outliers foi constante em
quase todas as areas, indicando um desempenho bem abaixo do limite inferior na
maioria dos casos observados.

Essa analise descritiva evidenciou diferencgas significativas entre as areas dos
respectivos cursos, conforme observado nas dispersées do CDA. Para mais, notou-
se valores médios e medianos entre 7 (sete) e 8 (oito) na maioria dos casos, exceto

no curso de Medicina, que apresentou meédia superior.

Grafico 2 - Soma das notas do processo seletivo por curso
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Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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O Gréfico 2 forneceu uma analise detalhada da pontuagao geral do Enem para
os cursos destacados. Consoante ao Grafico 2, observou-se que os cursos de
Biotecnologia, Medicina e Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia (BICT)
possuem as maiores notas. Por outro lado, os cursos de Geografia, Ciéncias Sociais,
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia (BICE), BICT e Enfermagem
estao entre os que possuem 0s menores valores minimos.

Medicina foi o curso com a melhor pontuagdo média e mediana, mas também
se destacaram nesses parametros outros cursos, como Odontologia, Ciéncia da
Computagado, Engenharia de Minas, Engenharia Ambiental, Engenharia Quimica,
aléem de Biotecnologia e Biomedicina, sugerindo um alto nivel de seletividade e
desempenho dos estudantes em areas distintas. Além disso, notou-se a presenca de
outliers em quase todos os cursos. No caso do BICT, BICE, Ciéncias Biolégicas,
Farmacia, Ciéncias Sociais, Biotecnologia e Biomedicina, essa caracteristica é ainda
mais evidente, com valores concentrados abaixo do limite inferior. Ja os cursos de
Enfermagem, Ciéncias Sociais, Quimica, Biotecnologia, Biomedicina e Geografia
apresentaram maior dispersdo nos dados.

A analise da pontuacdo geral do Enem por area nao apenas destacou as
diferencas de desempenho entre cursos, mas também revelou a variabilidade interna,
sendo importante para compreender a seletividade e a preparagédo dos ingressantes.
Ademais, ao comparar os Graficos 1 e 2, observaram-se indicios de associagao entre

a variavel CDA e a pontuacéo geral obtida no Enem, sobretudo no curso de Medicina.
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Grafico 3 - Idade por curso
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Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Na sequéncia, o Grafico 3 analisou a distribuicdo etaria nos cursos de
bacharelado da UNIFAL-MG. Observou-se que os estudantes que concluiram a
graduacéao tinham uma idade média proxima de 25 (vinte e cinco) anos, com excegao
dos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, Biotecnologia e
Ciéncias Bioldgicas, que apresentaram idade média menor, e os cursos de Medicina
e Ciéncias Sociais, que apresentaram idade média maior.

A dispersao dos dados em torno da idade foi mais perceptivel nos cursos de
Administracdo Publica, Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia,
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, Ciéncia da Computacéo,
Ciéncias Biolégicas, Ciéncias Econdmicas e Ciéncias Sociais. A ocorréncia de valores
discrepantes, de modo geral, foi observada em todos os cursos, exceto em
Administracéo Publica, indicando a presenca de estudantes mais experientes. Assim,
evidenciaram-se diferencas demograficas entre as areas de estudo, sendo maior nos

cursos de Ciéncias Sociais e de Medicina.
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Grafico 4 - Intervalo ensino médio-graduagao por curso
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Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Por conseguinte, analisou-se o Grafico 4, cuja variavel € o Intervalo entre o
Ensino Médio e a Graduacgao. Os cursos de Ciéncias Econdmicas, Ciéncias Atuariais,
Geografia, Biomedicina, Odontologia, Enfermagem, Medicina e, especialmente,
Ciéncias Sociais apresentaram maior dispersao.

E importante destacar que metade dos cursos possui limite inferior tendendo a
0 (zero) ano. Adicionalmente, foi identificado que o limite superior de alguns cursos se
aproximou de 10 (dez) anos, como Medicina, Odontologia, Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Economia e, sobretudo, Ciéncias Sociais, que superou
essa marca.

Outrossim, Biotecnologia, Quimica, Engenharia Quimica, Nutricao, Engenharia
Ambiental, Engenharia de Minas e Ciéncia da Computagdo demonstraram intervalos
mais agrupados, cuja maioria dos estudantes ingressou na graduagao logo apos
encerrar o ensino medio.

Em linhas gerais, os cursos investigados apresentaram concentracdo de dados
no intervalo de aproximadamente 2,5 anos, considerando as medidas de tendéncia

central: média e mediana.



63

Grafico 5 - Sexo por curso
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Fonte: Dados da pesquisa (2024).

No Grafico 5, foi apresentada a distribuicdo percentual de estudantes do género
feminino e masculino nos cursos de bacharelado da Unifal. Observou-se uma
predominancia significativa do sexo feminino em praticamente todas as areas. Essa
participagdo € mais evidente nos cursos de Quimica, Odontologia, Fisioterapia,
Farmacia, Enfermagem, Ciéncias Econémicas, Biomedicina e Administragao Publica,
indicando percentuais de 70% até 84,7%, sobretudo no curso de Nutrigdo, com 90,1%.

Em contrapartida, nos cursos de Ciéncias da Computacdo e Engenharia de
Minas, o percentual masculino é de 92,4% e 65,8%, respectivamente. Ja em Medicina,
Geografia, Engenharia Ambiental e no Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e
Tecnologia (BICT), houve uma distribuicdo mais equilibrada entre os géneros, com
percentuais préximos de 50%. Nas Ciéncias Sociais, a equidade de género é de 57,4%
masculino e 42,6% feminino, enquanto no Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e

Economia (BICE), a participagéo feminina é de 58,9% e a masculina de 41,1%.
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Tabela 2 - Cor de pele por curso

CUrsos Categorias
Branco Pardo Preto Nao Declarada Amarelo Indigena
Adm.Publica 87.5% 6.2% - 6.2% 0.0% -
B.Ciéncia e Economia 64.4%  24.8% 8.1% 1.9% 0.9% -
B.Ciéncia e Tecnologia 77.0% 17.8% 2.9% 1.2% 1.1% -
Biomedicina 76.3%  16.3% 4.2% 1.1% 2.1% -
Biotecnologia 73.3% 15.7% 4.7% 4.1% 2.3% -
C.Computacédo 74.3%  20.0% 2.9% 1.9% 1.0% -
C.Atuariais 78.3% 8.7% 8.7% 4.3% - -
C.Biologicas 70.2%  19.0% 4.8% 3.0% 2.4% 0.6%
C.EconOmicas 82.6% 17.4% - - - -
C.Sociais 72.2%  13.0% 13.0% - 1.9% -
Enfermagem 72.1%  20.3% 5.2% 2.3% - -
Eng.Ambiental 84.4%  13.3% 2.2% - - -
Eng.Minas 84.2%  10.5% 3.9% 1.3% - -
Eng.Quimica 85.4% 11.0% 1.8% 1.2% 0.6% -
Farmacia 79.5% 14.7% 3.2% 1.1% 1.4% -
Fisioterapia 70.5%  22.0% 5.2% 0.7% 1.5% -
Geografia 63.0% 22.2% 8.3% 4.6% 1.9% -
Medicina 64.8%  27.3% 2.4% 5.5% - -
Nutrigdo 74.1%  19.8% 3.8% 0.9% 1.4% -
Odontologia 68.3%  25.3% 4.2% 1.9% 0.3% -
Quimica 77.8% 13.7% 1.7% 4.3% 2.6% -

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

A Tabela 2 reportou que a maioria dos estudantes em todos os cursos de
graduacdo sao brancos. Por exemplo, Administracdo tem 87,5%, Ciéncias
Econbmicas 82,6%, Engenharia Ambiental 84,4%, Engenharia de Minas 84,2% e
Engenharia Quimica 85,4%. Nos cursos com maior numero de graduados, como
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia (BICT) e Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Economia (BICE), os percentuais sdo de 77% e 64,4%,
nessa sequéncia. Essa tendéncia também se mantém nos cursos de Enfermagem,
Fisioterapia, Nutricdo e, em especial, Farmacia, que apresenta um percentual de
estudantes brancos de 79,5%.

A categoria parda apresentou percentuais maiores nos cursos de BICE, com
24,8%, BICT com 17,8% e Ciéncia da Computacdo com 20%. Na area da saude,
destacaram-se Enfermagem com 20,3%, Fisioterapia com 22% e Odontologia com
25,3%.

Para concluir a analise dessa variavel, na categoria preta, foi verificada a
participagao de 8,1% no BICE, de 8,7% em Ciéncias Atuariais e 13% em Ciéncias

Sociais. Também foram observados percentuais menos representativos de estudantes
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nao declarados, amarelos e indigenas.

Tabela 3 - Quantidade de pessoas na familia por curso

Categorias
Cursos 1 2 3 4 5 6 acima de 6
pessoa pessoas pessoas pessoas pessoas pessoas  pessoas

Adm.Publica - - 43.8% 12.5% 43.8% - -
B.Ciéncia e Economia 2.9% 76% 26.4% 395% 17.4% 5.2% 1.0%
B.Ciéncia e Tecnologia 1.2% 79% 25.3% 43.8% 16.8% 4.2% 0.7%
Biomedicina 0.5% 3.7% 284% 458% 17.4% 2.6% 1.6%
Biotecnologia 0.6% 58% 285% 459% 16.3% 2.3% 0.6%
C.Computacédo - 95% 24.8% 46.7% 13.3% 5.7% -
C.Atuariais - 8.7% 43% 56.5% 17.4% 13.0% -
C.Biologicas 1.2% 6.5% 25.0% 47.6% 15.5% 3.0% 1.2%
C.EconOmicas - 43% 152% 56.5% 19.6% 4.3% -
C.Sociais 56% 11.1% 20.4% 38.9% 20.4% 1.9% 1.9%
Enfermagem 2.9% 7.0% 285% 40.1% 14.5% 4.7% 2.3%
Eng.Ambiental - 22% 20.0% 46.7% 24.4% 4.4% 2.2%
Eng.Minas 1.3% 39% 21.1% 48.7% 15.8% 9.2% -
Eng.Quimica - 43% 21.3% 51.8% 18.3% 4.3% -
Farmécia 0.5% 51% 24.1% 451% 21.6% 3.0% 0.7%
Fisioterapia 1.1% 71% 23.1% 44.0% 21.3% 3.0% 0.4%
Geografia 3.7% 6.5% 29.6% 352% 22.2% 2.8% -
Medicina 2.4% 85% 242% 38.2% 18.8% 7.3% 0.6%
Nutricao 0.5% 3.8% 274% 49.1% 16.0% 3.3% -
Odontologia 0.7% 7.1% 221% 449%  20.6% 4.0% 0.5%
Quimica 0.9% 26% 248% 46.2% 21.4% 2.6% 1.7%

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Em relagdo a variavel Quantidade de Pessoas na Familia, a Tabela 3
demonstrou que a maioria dos cursos possui maior concentracdo de estudantes
provenientes de familias com trés a cinco membros. Isso é ainda mais evidente na
categoria de trés pessoas no curso de Administragdo Publica, com 43,8%, e na
categoria de quatro pessoas nos cursos de Ciéncias Atuariais e Ciéncias Econémicas,
ambos com 56,5%, Engenharia Quimica com 51,8%, Engenharia de Minas com 48,7%,
e também na area da saude, com 45,1% em Farmacia, 44% em Fisioterapia € 49,1%
em Nutrigao.

Na composigao familiar de familias com cinco membros, destacaram-se os
percentuais de 43,8% em Administracdo Publica, 24,4% em Engenharia Ambiental,
22,2% em Geografia, 21,3% em Fisioterapia, 20,6% em Odontologia e 20,4% em
Ciéncias Sociais.

No geral, observou-se baixa representatividade de familias com seis membros,

cujos percentuais mais expressivos foram de 13% em Ciéncias Atuariais, 9,2% em
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Engenharia de Minas e 7,3% em Medicina. Além disso, notaram-se valores

extremamente baixos em familias com mais de seis pessoas.

Tabela 4 - Renda Bruta por Curso

Categorias
Cursos Oa la 2a 3a 5a 7a 10a 20a acima
1Sm 25m 3Sm 5Sm 7Sm 10Sm 20Sm 30Sm 30Sm
Adm.Publica - 6.2% 31.2% 18.8% 25.0% 6.2% 6.2% 6.2% -
B.Ciéncia e Economia 6.5% 245% 22.3% 248% 12.8% 59% 26% 0.6% 0.0%
B.Ciéncia e Tecnologia 1.9% 12.4% 18.8% 30.4% 17.6% 115% 6.5% 04% 0.4%
Biomedicina 26% 17.9% 15.3% 24.7% 21.1% 105% 7.9% - -
Biotecnologia 29% 9.9% 15.7% 30.2% 22.7% 93% 8.7% 0.6% -
C.Computacgéo 3.8% 13.3% 18.1% 26.7% 19.0% 95% 57% 3.8% -
C.Atuariais - 21.7% 17.4% 435% 8.7% 4.3% 4.3% - -
C.Biologicas 3.0% 185% 19.0% 27.4% 17.3% 10.7% 1.8% 2.4% -
C.Econdmicas 6.5% 10.9% 30.4% 17.4% 152% 87% 87% 2.2% -
C.Sociais 7.4% 222% 16.7% 31.5% 148% 3.7% 1.9% 1.9% -
Enfermagem 9.9% 23.3% 26.7% 203% 7.0% 93% 23% 1.2% -
Eng.Ambiental - 0.0% 8.9% 51.1% 156% 17.8% 6.7% - -
Eng.Minas - 14.5% 13.2% 25.0% 145% 19.7% 105% 1.3% 1.3%
Eng.Quimica 06% 7.9% 20.1% 32.9% 20.1% 104% 7.3% 0.6% -
Farméacia 23% 115% 17.7% 34.3% 186% 92% 44% 1.4% 0.7%
Fisioterapia 49% 16.4% 22.8% 27.2% 14.6% 82% 56% 0.4% -
Geografia 7.4% 324% 17.6% 22.2% 11.1% 65% 1.9% 0.9% -
Medicina 1.8% 85% 10.3% 21.2% 15.2% 18.2% 182% 55% 1.2%
Nutrigdo 47% 20.3% 26.4% 245% 142% 38% 52% 0.9% -
Odontologia 35% 13.6% 17.8% 26.5% 16.7% 11.5% 8.4% 1.4% 0.7%
Quimica 6.8% 10.3% 23.1% 27.4% 162% 85% 7.7% - -

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

A Tabela 4 apresenta dados referentes a renda bruta informada pelos

estudantes. O curso de Administragao Publica possui uma representatividade de 31,2%

dos estudantes entre 2 e 3 salarios minimos e 25% entre 5 e 7 Sm. Ja o curso de

Ciéncias Atuariais se destacou na categoria de 3 a 5 Sm, com 43,5% dos estudantes.

O Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia apresentou uma distribuicdo

mais variada, com 24,8% dos graduados entre 3 e 5 Sm e 24,5% até 2 Sm.

Na Engenharia Ambiental, destacou-se a concentragcdo de graduados com

rendimento bruto entre 3 e 5 Sm, representando 51,1%. Em seguida, a Engenharia

Quimica, na faixa de 3 a 5 Sm agrupou 32,9% dos estudantes, seguida pela faixa de

5a7 Sm, com 20,1%.

Em contraste, os cursos de Ciéncias Sociais e Geografia apresentaram maior

representatividade nas faixas de renda de 1 a 2 Sm, com 22,2% e 32,4%,

respectivamente. A categoria de 3 a 5 Sm também foi significativa na area da saude,
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com indices de 34,3% em Farmacia, 27,2% em Fisioterapia, 24,5% em Nutricdo e
26,5% em Odontologia. Da mesma forma, o curso de Medicina apresentou 21,2% dos
estudantes na categoria de 3 a 5 Sm, destacando-se entre 10 e 20 Sm, com 18,2%, e
20 a 30 Sm, com 5,5%.

Tabela 5 - Responsavel pelo sustento por curso

Cursos Categorias
pai paiemde made Vvocé proprio outros parente conjuge tio(a)
Adm.Publica 37.5% 37.5%  25.0% - - - - -
B.Ciéncia e Economia 41.6%  23.6%  24.6% 5.3% 23% 1.3% 1.2% -
B.Ciéncia e Tecnologia 43.9%  30.0%  19.4% 2.2% 25% 1.3% 0.6% 0.1%
Biomedicina 46.8% 26.3% 23.7% 0.5% 1.1% 1.6% - -
Biotecnologia 47.1%  32.0% 19.2% 0.6% 0.6% 0.6% - -
C.Computacao 49.5% 29.5%  19.0% - 1.0% 1.0% - -
C.Atuariais 47.8% 13.0% 21.7% 4.3% 87% 4.3% - -
C.Biologicas 46.4%  27.4%  20.2% 0.6% 24%  3.0% - -
C.Econdmicas 60.9% 28.3% 10.9% - - - - -
C.Sociais 31.5% 20.4% 29.6% 13.0% 3.7% 1.9% - -
Enfermagem 48.8% 19.8%  18.6% 4.1% 35% 2.3% 2.9% -
Eng.Ambiental 53.3% 37.8% 4.4% - 22% 2.2% - -
Eng.Minas 36.8% 382% 23.7% 1.3% - - - -
Eng.Quimica 50.6% 25.6% 18.3% 1.2% 24% 1.2% 0.6% -
Farmacia 42.3%  32.9%  20.0% 0.9% 14% 1.8% 0.7% -
Fisioterapia 455% 28.7%  20.9% 1.1% 11% 1.5% 1.1% -
Geografia 39.8% 24.1% 25.0% 3.7% 2.8% 0.9% 3.7% -
Medicina 50.3% 21.8% 19.4% 2.4% 24% 2.4% 1.2% -
Nutricao 43.4% 26.4%  23.6% 0.5% 24% 2.4% 1.4% -
Odontologia 42.2% 28.7% 21.8% 1.4% 28% 2.1% 1.0% -
Quimica 52.1% 26.5% 17.1% 0.9% 1.7% 1.7% - -

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Na variavel Responsavel pelo Sustento, conforme a Tabela 5, a categoria pai
foi a principal fonte de sustento, especialmente nos cursos de Ciéncias Econémicas
com 60,9%, Engenharia Ambiental com 53,3%, Engenharia Quimica com 50,6%,
Quimica com 52,1% e Medicina com 50,3%.

A combinacgao pai e mae também demonstrou uma participacao significativa,
conforme percentual observado de 37,5% no curso de Administracédo Publica, 30% no
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, 37,8% em Engenharia
Ambiental, 38,2% em Engenharia de Minas e 32,9% em Farmacia.

A categoria mae, por sua vez, revelou percentuais consideraveis de 25% em
Administragao Publica, 24,6% no Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia,
23,7% em Biomedicina, 29,6% nas Ciéncias Sociais e 25% em Geografia.

Na categoria vocé proprio, que pode ser interpretada como autossustento,
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tiveram destaques os cursos de Ciéncias Atuariais com 4,3%, Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Economia com 5,3%, seguido de 13% em Ciéncias
Sociais e 4,1% em Enfermagem. Ha uma pequena, mas notavel, porcentagem de
estudantes que se sustentam.

Por ultimo, a categoria outros registrou percentual de 8,7% no curso de
Ciéncias Atuariais, de 3,7% em Ciéncias Sociais e 3,5% em Enfermagem. Além disso,
tanto esta categoria quanto as de parente, cénjuge e tio (a) registraram, na maioria

dos casos, valores entre 1,3% e 3,7%.

Tabela 6 - Quantidade de tentativas por curso

CUrsos Categorias
este é o primeiro ano um ano dois anos trés anos ou mais
Adm.Publica 62.5% 12.5% 18.8% 6.2%
B.Ciéncia e Economia 49.9% 19.5% 15.1% 15.6%
B.Ciéncia e Tecnologia 52.7% 23.1% 15.9% 8.3%
Biomedicina 39.5% 21.1% 23.2% 16.3%
Biotecnologia 55.2% 15.1% 23.3% 6.4%
C.Computacao 59.0% 16.2% 19.0% 5.7%
C.Atuariais 43.5% 34.8% 8.7% 13.0%
C.Biologicas 42.9% 19.0% 25.0% 13.1%
C.Econdmicas 60.9% 17.4% 4.3% 17.4%
C.Sociais 40.7% 22.2% 20.4% 16.7%
Enfermagem 32.0% 26.7% 24.4% 16.9%
Eng.Ambiental 51.1% 26.7% 17.8% 4.4%
Eng.Minas 48.7% 28.9% 13.2% 9.2%
Eng.Quimica 64.0% 22.6% 11.0% 2.4%
Farmécia 38.4% 24.6% 23.4% 13.6%
Fisioterapia 40.3% 18.7% 25.4% 15.7%
Geografia 38.9% 18.5% 23.1% 19.4%
Medicina 17.6% 15.2% 30.9% 36.4%
Nutricao 44.3% 22.6% 23.6% 9.4%
Odontologia 31.5% 23.2% 26.1% 19.2%
Quimica 46.2% 23.9% 25.6% 4.3%

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Com base na Tabela 6, é notavel a variagao significativa entre os cursos na
variavel Quantidade de Tentativas Realizadas pelos estudantes antes de ingressarem
na universidade.

Os cursos de Administracéo Publica e Engenharia Quimica apresentaram uma

maior proporgao de estudantes que ingressaram na primeira tentativa, com 62,5% e
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64%, respectivamente. No entanto, esses cursos mostram percentuais bem inferiores
a partir de um ano, especialmente na categoria de trés ou mais anos. Nao obstante,
verificaram-se percentuais medianos nos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em
Ciéncia e Economia (BICE), com 49,9%, e Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e
Tecnologia (BICT), com 52,7%, como primeira tentativa.

Em Ciéncias Atuariais, foi relevante notar que 34,8% dos estudantes
ingressaram apés um ano de tentativas, enquanto que em Ciéncias Econémicas, 60,9%
conseguiram na primeira tentativa.

Alguns cursos na area da saude, como Enfermagem, Fisioterapia, Farmacia e
Odontologia, mostraram uma distribuicdo mais equilibrada entre as diferentes
categorias de tentativas. No curso de Medicina, por exemplo, destaca-se que apenas
17,6% dos estudantes ingressaram na universidade na primeira tentativa, enquanto
uma parcela significativa de 36,4% necessitou de trés ou mais tentativas. Em
Odontologia, por exemplo, 31,5% dos estudantes ingressaram no primeiro ano,

seqguidos por 23,2% na categoria de um ano e 26,1% em dois anos.

Tabela 7 - Participagao econémica por curso

(continua)
Categorias

ndo trabalho e trabalho e sou |trabalho e sou | trabalho, mas

Cursos sou sus:te_zntado o} pr,incipal responsavel pelo_meu r_ecebo_ ajuda

pela familia ou {responsavel sustento e contribuo, | financeira  da

por outras i pelo sustento | parcialmente, para o |familia ou de

pessoas da familia sustento da familia outras pessoas
Adm.Publica 75.0% - 18.8% 6.2%
B.Ciéncia e Economia 71.3% 2.9% 14.1% 11.7%
B.Ciéncia e Tecnologia 82.2% 1.2% 7.8% 8.9%
Biomedicina 96.8% - 1.1% 2.1%
Biotecnologia 94.8% - 1.7% 3.5%
C.Computacédo 88.6% - 3.8% 7.6%
C.Atuariais 78.3% 4.3% - 17.4%
C.Biologicas 91.1% - 3.6% 5.4%
C.Econdmicas 84.8% - 4.3% 10.9%
C.Sociais 55.6% 9.3% 18.5% 16.7%
Enfermagem 89.0% 2.3% 6.4% 2.3%
Eng.Ambiental 77.8% - 11.1% 11.1%
Eng.Minas 89.5% 1.3% 3.9% 5.3%
Eng.Quimica 86.6% 0.6% 3.0% 9.8%
Farmacia 91.5% 0.9% 3.4% 4.1%
Fisioterapia 92.2% - 2.2% 5.6%
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Tabela 7 - Participagdo econdmica por curso
(concluséao)

Categorias

ndo trabalho e | trabalho e sou trabalho e sou trabalho, mas

sou sustentado o principal responsavel pelo recebo ajuda

Cursos pela familia ou responsavel meu sustento e financeira da

por outras pelo sustento contribuo, familia ou de

pessoas da familia parcialmente, para o | outras pessoas
sustento da familia

Geografia 80.6% 1.9% 7.4% 10.2%
Medicina 90.3% 1.8% 3.0% 4.8%
Nutricao 91.0% - 4.2% 4.7%
Odontologia 93.9% 0.5% 2.4% 3.1%
Quimica 85.5% 0.9% 2.6% 11.1%

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Prosseguindo na analise, a participagdo econdmica dos estudantes, conforme
a Tabela 7, revelou que a maioria dos alunos que nao trabalham e sao sustentados
pela familia esta concentrada nos cursos de Biomedicina, com 96,8%, Biotecnologia,
com 94,8%, e Odontologia, com 93,9%. No geral, essa categoria foi a mais
representativa em todos os cursos.

Porém, alguns cursos destacaram-se na categoria em que o estudante € o
principal responsavel pelo sustento da familia, sendo 9,3% em Ciéncias Sociais e 4,3%
em Ciéncias Atuariais. Ademais, observou-se uma presenca significativa de alunos
que trabalham, mas ainda recebem ajuda financeira da familia ou de outras pessoas,
como € o caso da Engenharia Ambiental, com 11,1%, e das Ciéncias Econdmicas,
com 10,9%.

Os percentuais que se destacaram de estudantes que trabalham e sao
responsaveis pelo préprio sustento, mas contribuem parcialmente para o sustento da
familia, foram de 18,8% em Administracdo Publica, 14,1% em Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Economia (BICE), 7,8% em Bacharelado Interdisciplinar
em Ciéncia e Tecnologia (BICT), 18,5% em Ciéncias Sociais e 11,1% em Engenharia

Ambiental.
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Tabela 8 - Atividade remunerada por curso

Categorias
Cursos — - -
Néao Eventual Até 20h 21a30h 31a40h Acima40h
Adm.Publica 81.2% - - - 12.5% 6.2%
B.Ciéncia e Economia 71.0% 5.6% 4.2% 2.6% 9.2% 7.3%
B.Ciéncia e Tecnologia 80.6% 5.6% 1.4% 3.0% 5.0% 4.3%
Biomedicina 95.8% 1.6% 0.5% - 1.6% 0.5%
Biotecnologia 94.2% 1.7% 0.6% 1.7% 0.6% 1.2%
C.Computacédo 84.8% 9.5% 1.0% 1.9% 1.9% 1.0%
C.Atuariais 73.9% 13.0% 4.3% - 4.3% 4.3%
C.Biologicas 88.1% 7.7% - - 1.8% 2.4%
C.EconOmicas 84.8% 4.3% - 2.2% 6.5% 2.2%
C.Sociais 63.0% 1.9% 3.7% 5.6% 14.8% 11.1%
Enfermagem 87.8% 4.1% 1.2% 1.2% 2.9% 2.9%
Eng.Ambiental 73.3% 13.3% 2.2% - 8.9% 2.2%
Eng.Minas 90.8% 3.9% 0.0% - 1.3% 3.9%
Eng.Quimica 84.8% 4.3% 1.8% 1.8% 3.7% 3.7%
Farmacia 92.2% 3.0% 0.5% 0.9% 1.6% 1.8%
Fisioterapia 92.2% 3.7% 0.7% 1.1% 1.1% 1.1%
Geografia 82.4% 10.2% - 2.8% 1.9% 2.8%
Medicina 91.5% 3.6% 1.8% 1.2% 1.2% 0.6%
Nutricdo 90.1% 5.2% 0.5% 2.4% 0.5% 1.4%
Odontologia 92.9% 4.2% 0.9% 0.3% 1.2% 0.5%
Quimica 87.2% 1.7% 0.9% 2.6% 6.8% 0.9%

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Em relagdo a variavel Atividade Remunerada, de acordo com a Tabela 8,
observou-se, de modo geral, que a maioria dos estudantes nédo exerce atividade
remunerada. Nessa categoria, os cursos como Biomedicina, Biotecnologia e
Odontologia registraram percentuais de 95,8%, 94,2% e 92,9%, respectivamente.

Por outro lado, alguns cursos como Ciéncia da Computacao, Ciéncias Atuariais,
Engenharia Ambiental e Geografia apresentaram percentuais proximos ou superiores
a 10% na categoria eventual. Entre os alunos que trabalham até 20 horas,
destacaram-se os percentuais de 4,2% no Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e
Economia (BICE), 4,3% em Ciéncias Atuariais e 3,7% em Ciéncias Sociais.

Ademais, notou-se uma parcela significativa de estudantes que trabalham entre
31 a 40 horas por semana, sendo 12,5% em Administragao Publica, 14,8% em
Ciéncias Sociais, 9,2% no BICE e 8,9% em Engenharia Ambiental. Por fim,
destacaram-se as informacdes de que 11,1% dos respondentes do curso de Ciéncias
Sociais trabalham acima de 40 horas, seguidos por 7,3% no BICE e 6,2% em

Administracédo Publica.
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Tabela 9 - Curso por nivel de instrugéo do pai

CUrsos Categorias
NA FI LE FC EMI EMC Sl SC PI PC MSI MSC DI DC
Adm.Publica 6.2% 18.8% 0.0% 6.2% - 43.8% - 25.0% - - - - - -
B.Ciéncia e Economia 23% 27.7% 1.4% 105% 89% 23.6% 6.6% 13.1% 1.0% 3.0% 03% 1.0% - 0.4%
B.Ciéncia e Tecnologia 04% 17.8% 0.0% 9.0% 55% 322% 6.2% 20.1% 03% 6.8% 01% 1.2% - 0.4%
Biomedicina 05% 153% 05% 4.7% 6.3% 305% 95% 221% 11% 7.4% - 1.6% - 0.5%
Biotecnologia 0.6% 14.0% - 81% 4.1% 343% 81% 22.7% - 6.4% 06% 1.2% - -
C.Computagéo - 19.0% - 38% 29% 305% 86% 23.8% - 9.5% - 1.0% - 1.0%
C.Atuariais 43% 13.0% - 26.1% 87% 13.0% 8.7% 21.7% - - - 43% - -
C.Biologicas 06% 17.3% 12% 7.7% 7.1% 28.0% 10.7% 23.2% 0.6% 3.0% - 0.6% - -
C.Economicas - 26.1% - 6.5% 65% 283% 65% 152% 43% 65% - - - -
C.Sociais 19% 13.0% 56% 93% 1.9% 27.8% 16.7% 22.2% - 1.9% - - - -
Enfermagem 1.7% 25.0% 1.7% 99% 8.7% 29.7% 4.7% 11.0% 0.6% 4.7% - 12% - 1.2%
Eng.Ambiental - 6.7% - 13.3% 15.6% 40.0% 22% 11.1% - 8.9% - 22% - -
Eng.Minas 13% 17.1% - 79% 7.9% 329% 3.9% 18.4% - 7.9% - 2.6% - -
Eng.Quimica - 15.2% - 6.1% 6.1% 354% 11.6% 183% 0.6% 49% - 12% - 0.6%
Farméacia 09% 14.7% 09% 85% 55% 27.8% 8.0% 251% 02% 7.4% 02% - - 0.7%
Fisioterapia 04% 254% 07% 7.1% 3.0% 321% 75% 164% 07% 6.0% 04% - - 0.4%
Geografia 09% 333% 19% 11.1% 65% 21.3% 56% 16.7% 09% 1.9% - - - -
Medicina 12% 164% 0.6% 36% 1.8% 242% 7.3% 279% 12% 12.7% - 12% - 1.8%
Nutricdo 0.5% 22.6% - 75% 57% 31.1% 57% 179% 05% 7.1% - 14% - -
Odontologia 05% 188% 02% 75% 7.7% 289% 54% 199% 03% 85% 02% 1.6% 0.2% 0.3%
Quimica - 22.2% - 12.8% 85% 27.4% 51% 188% - 34% - - 0.9% 0.9%

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
Nota™: nao alfabetizado (NA), fundamental incompleto (Fl), 1& e escreve, mas nunca esteve na escola (LE), fundamental completo (FC), médio
incompleto (EMI), médio completo (EMC), superior incompleto (SI), superior completo (SC), pos-graduagéo incompleto (PI), pés-graduagao

completo (PC), mestrado incompleto (MSI), mestrado completo (MSC), doutorado incompleto (DI) e doutorado completo (DC).
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Adiante, analisou-se a variavel nivel de Instrucdo do Pai, de acordo com a
Tabela 9. Na analise, destaca-se que a maioria dos cursos possui uma maior
concentracéo de pais com ensino Fl, seguido de EMC e SC. Por exemplo, na categoria
FI, o curso de Geografia tem 33%, o Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e
Economia conta com 27,7%, e Enfermagem e Farmacia, ambos com 25%. No EMC,
o curso de Administracdo Publica possui 43,8%, Engenharia Ambiental 40%,
Engenharia Quimica 35,4% e Biotecnologia 34,3%.

Ja na categoria SC, destacaram-se os cursos de Administracdo Publica, com
25%, Farmacia, com 25,1% e Medicina, com 27,9%. Ademais, em alguns cursos como
Biomedicina e Biotecnologia, notou-se uma presenca significativa de pais com EMC,
sendo 30,5% e 34,3%, respectivamente, e SC, com 22,1% e 22,7%, nessa ordem.

Ainda mais, observou-se a distribuicdo do nivel de instrugdo dos pais nos
cursos de Ciéncias Econdmicas e Ciéncias Atuariais. Em Ciéncias Econémicas, 28,3%
possuem EMC e 15,2% possuem SC, enquanto que em Ciéncias Atuariais, 26,1%
informaram FC e 21,7% SC. E importante destacar também a presencga de pais com
PC. Em Medicina, por exemplo, foi registrado 12,7% e 9,5% na Ciéncia da
Computacgao.

A analise dos dados da instrucéo dos pais apresentou concentragao nos niveis
de fundamental incompleto (Fl), fundamental completo (FC), ensino médio completo
(EMC) e superior completo (SC). Esses quatro niveis predominam na maioria dos
cursos, especialmente em areas como Medicina e Odontologia. Essa distribuicéo
reflete que, apesar de variagdes na escolaridade dos pais, ha uma predominancia

dessas categorias.



Tabela 10 - Curso por nivel de instrugdo da mae

CUrsos Categorias
NA FI LE FC EMI EMC Sl SC EC PI PC M MC DI DC
Adm.Publica - 188% 6.2% 125% 125% 6.2% - 18.8% - - 188% - - - 6.2%
B.Ciéncia e Economia 0.6% 24.4% 04% 84% 6.9% 28.7% 45% 154% 04% 09% 82% 0.3% 0.3% 0.1% 0.6%
B.Ciéncia e Tecnologia 01% 11.7% 0.1% 7.2% 54% 305% 59% 23.8% - 1.0% 129% 0.2% 0.8% - 0.4%
Biomedicina 11% 11.1% 05% 4.2% 2.6% 295% 8.4% 23.2% - - 174% - 1.6% - 0.5%
Biotecnologia - 12.2% - 41% 35% 27.3% 6.4% 32.0% - 0.6% 12.8% - - - 1.2%
C.Computacgéo 1.0% 12.4% - 48% 1.9% 29.5% 10.5% 25.7% - 1.9% 105% - 1.0% - 1.0%
C.Atuariais - 21.7% - 43% 4.3% 304% 8.7% 21.7% - - 8.7% - - - -
C.Biologicas 0.6% 149% 0.6% 65% 6.0% 31.0% 65% 24.4% - 24% 7.1% - - - -
C.Econbmicas - 19.6% - 22% 65% 283% 87% 17.4% - - 13.0% 2.2% - - 2.2%
C.Sociais 3.7% 16.7% 19% 93% 7.4% 29.6% 19% 20.4% - - 9.3% - - - -
Enfermagem 0.6% 19.8% 1.2% 105% 9.9% 25.6% 1.7% 17.4% - 0.6% 122% - - 0.6% -
Eng.Ambiental - 13.3% - 156% 22% 26.7% 8.9% 24.4% - - 6.7% 2.2% - - -
Eng.Minas - 5.3% - 26% 6.6% 342% 26% 26.3% - 13% 184% - 2.6% - -
Eng.Quimica - 14.0% 06% 7.3% 55% 244% 6.1% 25.0% - 1.2% 152% - - - 0.6%
Farmacia 0.7% 13.8% 0.7% 78% 4.6% 26.9% 6.4% 23.2% - 1.6% 13.1% - 05% 0.2% 0.5%
Fisioterapia - 16.8% - 49% 6.3% 29.9% 6.0% 23.5% - 22% 8.2% 0.4% 0.4% - 1.5%
Geografia 0.9% 24.1% 0.9% 7.4% 74% 23.1% 6.5% 18.5% - - 11.1% - - - -
Medicina - 10.3% - 3.6% 3.0% 30.3% 4.8% 24.8% - 0.6% 19.4% - 1.8% - 1.2%
Nutrigdo 0.9% 19.3% - 9.0% 42% 264% 7.1% 18.9% - 0.5% 12.7% 0.5% - 0.5% -
Odontologia - 12.9% - 6.3% 42% 28.9% 6.3% 23.2% - 1.0% 159% - 0.7% 0.2% 0.5%
Quimica - 14.5% - 85% 6.8% 30.8% 7.7% 21.4% - 0.9% 9.4% - - - -

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Nota*: ndo alfabetizada (NA), fundamental incompleto (Fl), 1& e escreve, mas nunca esteve na escola (LE), fundamental completo (FC), médio
incompleto (EMI), médio completo (EMC), superior incompleto (Sl), superior completo (SC), pés-graduacao incompleto (Pl), pés-graduacéo completo
(PC), mestrado incompleto (MSI), mestrado completo (MSC), doutorado incompleto (DI) e doutorado completo (DC).
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Posteriormente, a partir da Tabela 10, realizou-se a analise dos dados
referentes ao nivel de instrugao das mées. A principio, observou-se que a categoria Fl
€ predominante em diversos cursos. Por exemplo, no curso de Geografia, 24,1% das
maes possuiam esse nivel de instrucdo, enquanto no Bacharelado Interdisciplinar em
Ciéncia e Economia, esse percentual foi de 24,4%.

Seguindo com a analise, a categoria FC destacou-se com 15,6% no curso de
Engenharia Ambiental, 12,5% em Administragcdo Publica e 10,5% em Enfermagem.
De forma complementar, no EMI foi observado o percentual de 12,5% em
Administracdo Publica, 9,5% em Enfermagem e 7,4% em Geografia e Ciéncias
Sociais. Em alguns casos, a categoria EMC apresentou alta representatividade em
varios cursos. Em Engenharia de Minas, 34,2% das maes possuiam ensino médio
completo, e em Ciéncias Bioldgicas, esse percentual foi de 31%, seguido de 30,3%
em Medicina e 30,8% em Quimica.

Outro ponto relevante foi a presenga de maes com SC, que apresentou 32%
em Biotecnologia, 26,6% em Engenharia de Minas, 25,7% em Ciéncias da
Computagdo e 25% em Engenharia Quimica. E, por fim, é importante observar a
presenca de maes com PC em cursos como Medicina, com 19,4%, além de

Administragéo Publica e Engenharia de Minas com 18% e Biomedicina com 17,4%.

Tabela 11 - Realizagao de cursinho preparatério por curso

(continua)
Categorias
nao sim isim, sim, por | sim, por |sim, sim, por
Cursos concomitante mais de | menos porum {um
ao curso de um ano |de um ano semestre
ensino meédio semestre

Adm.Publica 50.0% - - 18.8% 6.2% 12.5% | 12.5%
B.Ciéncia e Economia | 58.8% {0.9% 0.9% 5.5% 9.4% 135% i 11.1%
B.Ciéncia e Tecnologia | 48.7% {0.2% 1.2% 8.7% 12.8% | 16.1% 12.5%
Biomedicina 37.4% - 1.1% 20.5% 9.5% 28.4% 3.2%
Biotecnologia 49.4% - 2.3% 12.8% 5.2% 26.7% 3.5%
C.Computagéao 57.1% - 1.0% 2.9% 5.7% 25.7% 7.6%
C.Atuariais 56.5% - 4.3% 8.7% 13.0% 4.3% 13.0%
C.Biologicas 46.4% - 1.8% 15.5% 4.8% 25.0% 6.5%
C.Econbmicas 45.7% - 2.2% 6.5% 15.2% | 10.9% | 19.6%
C.Sociais 61.1% - 1.9% 7.4% 13.0% | 11.1% 5.6%
Enfermagem 41.3% - 0.6% 16.9% 11.6% | 22.7% 7.0%
Eng.Ambiental 42.2% - 0.0% 15.6% 13.3% | 13.3% 15.6%
Eng.Minas 36.8% - 1.3% 10.5% 10.5% 19.7% 21.1%
Eng.Quimica 50.0% - 1.2% 7.3% 152% | 15.2% | 11.0%
Farmacia 31.7% - 1.1% 17.7% 8.7% 27.1% | 13.6%
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Tabela 11 - Realizagao de cursinho preparatério por curso

(concluséao)

Categorias
nao sim | sim, sim, por | sim, por |sim, sim, por
Cursos concomitante mais de { menos por um {um
ao curso de um ano |{de um ano semestre
ensino médio semestre
Fisioterapia 44.8% - 0.7% 14.9% 8.2% 24.3% 7.1%
Geografia 43.5% - 0.9% 11.1% 8.3% 31.5% 4.6%
Medicina 18.8% - 2.4% 44.2% 7.3% 23.6% 3.6%
Nutricdo 43.9% - 0.9% 7.5% 8.0% 34.0% 5.7%
Odontologia 29.1% - 2.1% 23.7% i 10.8% | 22.8% | 11.5%
Quimica 37.6% - 1.7% 9.4% 16.2% | 11.1% | 23.9%

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Na Tabela 11, a variavel cursinho preparatério, informada pelos estudantes
quando ingressam na instituicdo, a categoria ndo, foi a mais relevante, como exemplo,
pode ser observado o percentual de 61,1% em Ciéncias Sociais, 57,1% em Ciéncia
da Computacao e 56,5% em Ciéncias Atuariais. Nesses cursos, mais da metade dos
alunos néo fez cursinho.

Porém, foi verificado alguns cursos onde a realizagdo de cursinho € mais
comum. Em Medicina, por exemplo, 44,2% dos alunos fizeram cursinho por mais de
um ano, e 23,6% por um ano. Em Biomedicina, 28,4% dos alunos fizeram cursinho
por um ano, e 20,5% por mais de um ano.

Outros cursos também apresentaram uma alta porcentagem de alunos que
praticaram cursinho por um ano, considerando os percentuais de 27,1% em Farmacia,
31,5% em Geografia e 34% em Nutrigao.

Ja, os cursos como Administracdo Publica e Ciéncias Econémicas
apresentaram uma distribuicdo mais equilibrada entre os alunos que fizeram e nao
fizeram cursinho. Em Administracado Publica, 50% dos alunos nao realizaram cursinho,
enquanto 18,8% fizeram por mais de um ano. Em Ciéncias Econémicas, 45,7% nao

fizeram cursinho, e 19,6% fizeram por um semestre.
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Grafico 6 - Tipo de rede de ensino por curso
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Fonte: Dados da pesquisa (2024).

O Grafico 6 apresenta a distribuicdo percentual de estudantes que
frequentaram redes de ensino privada ou publica no ensino médio, antes de
ingressarem na UNIFAL-MG. E notavel que alguns cursos, como Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Economia, Ciéncias Sociais, Enfermagem, Geografia e
Quimica apresentaram percentual maior de alunos da rede publica, com porcentagens
superiores a 50%. Outros cursos como Biotecnologia, Engenharia de Minas,
Engenharia Quimica, Odontologia e Biomedicina destacaram-se com percentuais
superiores a 50% na rede de ensino privada.

Alguns cursos da area da saude, como por exemplo, Medicina, Farmacia e
Nutricdo, apresentaram uma distribuicdo mais equilibrada entre as redes, embora a

rede publica tenha tido uma leve vantagem em Medicina e Nutrigdo.
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Tabela 12 - Tipo de cota de ingresso por curso

Categorias
Cursos

AC L1 L13 L2 L5 L6
Adm.Publica 100.0% - - - - -
B.Ciéncia e Economia 69.3% 7.3% 0.1% 8.1% 7.5% 7.6%
B.Ciéncia e Tecnologia 76.2% 6.5% - 5.4% 6.2% 5.6%
Biomedicina 73.2% 5.8% - 7.9% 6.3% 6.8%
Biotecnologia 76.2% 6.4% - 2.3% 7.6% 7.6%
C.Computacao 79.0% 5.7% - 4.8% 4.8% 5.7%
C.Atuariais 95.7% 4.3% - 0.0% - -
C.Biologicas 73.2% 7.7% - 5.4% 6.0% 7.7%
C.Econbmicas 100.0% - - - - -
C.Sociais 79.6% 5.6% - 7.4% 3.7% 3.7%
Enfermagem 64.5% 10.5% - 8.1% 7.0% 9.9%
Eng.Ambiental 97.8% - - - - 2.2%
Eng.Minas 98.7% - - 1.3% - -
Eng.Quimica 99.4% 0.6% - - - -
Farmacia 75.9% 7.6% - 5.5% 6.0% 5.1%
Fisioterapia 68.3% 8.6% - 5.6% 9.3% 8.2%
Geografia 78.7% 2.8% - 6.5% 3.7% 8.3%
Medicina 49.1% 12.7% - 14.5% 10.9% 12.7%
Nutricdo 67.0% 9.9% - 7.1% 8.0% 8.0%
Odontologia 71.1% 7.7% - 8.5% 5.6% 7.1%
Quimica 85.5% 6.8% - 3.4% 4.3% -

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Seguindo com a analise descritiva dos dados, com base na Tabela 12,
observou-se que o curso de Administragao Publica foi preenchido exclusivamente por
candidatos da Ampla Concorréncia (AC). Outros cursos como Ciéncias Econémicas,
Engenharia Ambiental, Engenharia de Minas e Engenharia Quimica também
apresentaram percentuais de 100%, 97,8%, 98,7% e 99,4%, respectivamente,
demonstrando uma grande representatividade de alunos nessa categoria.

No entanto, alguns cursos demonstraram uma distribuicdo mais equilibrada
entre as diversas categorias. No caso da Medicina, foi identificada uma significativa
inclusdo de estudantes em varias cotas, sendo 49,1% na AC, 12,7% de individuos
com renda familiar bruta per capita igual ou inferior a 1,5 salario minimo que cursaram
integralmente o ensino médio em escolas publicas (L1), 14,5% para autodeclarados
pretos, pardos ou indigenas, com renda familiar bruta per capita igual ou inferiora 1,5
salario minimo, que cursaram integralmente o ensino médio em escolas publicas (L2),
10,9% para candidatos que cursaram integralmente o ensino médio em escolas
publicas, independentemente da renda (L5) e 12,7% para estudantes autodeclarados

pretos, pardos ou indigenas que cursaram integralmente o ensino médio em escolas
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publicas, independentemente da renda (L6).

Cursos como Enfermagem e Nutricdo também apresentaram percentuais
consideraveis entre essas categorias. Enfermagem registrou 64,5% dos estudantes
na AC, 10,5% na L1, 8,1% na L2, 7% na L5 e 9,9% na L6.

Por outra perspectiva, cursos como Ciéncias Atuariais e Engenharia Quimica
foram quase que exclusivamente preenchidos por estudantes de AC, com apenas

pequenas fragdes em outras categorias.

Grafico 7 - Distribuicdo de estudantes por curso de acordo com os estados de

residéncia
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Fonte: Dados da pesquisa (2024).

O Grafico 7 apresentou a distribuicdo de estudantes por curso de acordo com
os estados da federacdo. Ha uma predominancia de alunos do estado de Minas Gerais
(MG) em todos os cursos. No entanto, também houve uma participagdo consideravel
de graduados do estado de Sao Paulo (SP). Os cursos que melhor representaram
essa proporcao entre MG e SP foram Biomedicina, Biotecnologia, Ciéncia da
Computagao, Ciéncias Bioldgicas, Farmacia, Medicina e Nutricdo, embora haja

participacao de outros estados em uma proporgao extremamente inferior.
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Grafico 8 - Cursos por turno

Adm.Pablica

B.Ciéncia e Economia
B.Ciéncia e Tecnologia
Biomedicina
Biotecnologia
C.Computacao
C.Atuariais
C.Biologicas
C.EconOmicas

- Integral
- Noturno

Vespertino

C.Sociais
Enfermagem
Eng.Ambiental
Eng.Minas
Eng.Quimica
Farmacia
Fisioterapia
Geografia
Medicina
Nutricdo
Odontologia
Quimica

o
w
[}
(=]
Q

(=]
o
0
o
o

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Quanto ao Grafico 8, depreendeu-se que os bacharelados na UNIFAL-MG, em
sua maioria, foram ofertados no periodo integral. Nos cursos de Administragcéo Publica,
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia, Bacharelado Interdisciplinar em
Ciéncia e Tecnologia, Ciéncias Atuariais, Ciéncias Econdmicas e Ciéncias Sociais,
notou-se que alguns alunos estudaram no periodo noturno. Em Geografia, 66% dos
estudantes frequentaram o turno vespertino. Nos bacharelados interdisciplinares,
notou-se um certo equilibrio entre os turnos noturno e integral, com aproximadamente

40% a 60% dos alunos em cada turno.
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Grafico 9 - Periodo pré e pds-pandemia por curso
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Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Ao final da analise descritiva, como mostrado no Grafico 9, o efeito da pandemia
da COVID-19 foi bem representativo nos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em
Ciéncia e Economia, Biomedicina, Biotecnologia, Ciéncias Bioldgicas, Ciéncia da
Computacgao, Ciéncias Sociais, Enfermagem, Farmacia, Geografia e Quimica, com
aproximadamente 50% dos concluintes em ambos os periodos, apresentando uma
distribuicdo equilibrada de graduados. Contudo, destacaram-se os percentuais
superiores a 50% no periodo pds-pandemia nos cursos de Ciéncias Sociais, Medicina,
Fisioterapia e Nutricdo, igualmente observado em Administragdo Publica e Ciéncias

Econbémicas.
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4.2 ESTATISTICA INFERENCIAL: TESTES PARAMETRICOS E NAO
PARAMETRICOS

Diante da analise descritiva apresentada anteriormente, fez-se necessario
investigar com maior profundidade a relacdo do Coeficiente de Desempenho
Académico em relagao a essas variaveis.

Para alcangar essa compreensao, em um primeiro momento realizou-se a
codificagdo dos dados, conforme sugerido por Gil (2019), possibilitando a
transformacao das informacgdes brutas em simbolos manejaveis. Para o autor, antes
de qualquer analise, os dados devem ser preparados. Isso inclui estabelecer
categorias analiticas, revisar, codificar, transformar e inserir os dados, garantindo
precisdo e consisténcia para analises subsequentes.

Nesse sentido, de acordo com Martins e Thedphilo (2016) ao permitir a
modificagdo e a agregacao de categorias, preparou-se o terreno para a utilizagao de
variaveis dummies, integrando as variaveis qualitativas em modelos de analise mais

robustos. De modo que:

0 se a observacao foi da categoria 1

xd = { 1 se a observacao foi da categoria 2

Dessa forma, os dados foram organizados para garantir a inclusdo das
variaveis qualitativas nos modelos de regressao. Em alguns casos, procedeu-se a
reducao do numero de categorias, 0 que n&o apenas adequou as variaveis ao numero
de observacbes disponiveis, mas também facilitou a interpretacdo e reduziu a
fragmentacdo dos dados em determinadas categorias. Esse ajuste permitiu a
aplicagdo de técnicas estatisticas mais eficazes. A reclassificagdo das categorias
viabilizou o uso de variaveis dummies, essenciais para integrar variaveis qualitativas

e quantitativas no modelo de analise.



Quadro 10 - Transformagéao de varidveis pessoais e institucionais
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Variaveis Cédigo Variavel Original Variavel Transformada
2 Categorias Dummy
Sexo SEXO | Feminino 0= Feminino
Masculino 5 1= Masculino
) 2 Categorias Dummy
Tipo de Rede de TER | Privada - 0= Privada
Ensino
Publica 1= Publica
6 Categorias 2 Categorias Dummy
Ampla Concorréncia Nao 0= Néo
L6 Sim 1= Sim
Cota de Ingresso Cl L2
L13
L1
L5
7 Categorias 2 Categorias Dummy
N&o N&o 0= Néo
Sim Sim 1= Sim
sim, concomitantemente ao
Cursinho csH | eurso de ensino médio
sim, por mais de um ano
sim, por menos de um semestre
sim, por um ano
sim, por um semestre
2 Categorias Dummy
Pandemia PAND | < 2020 (ano de conclus&o) - 0 <2020
>= 2020 (ano de conclusao) 1>= 2020

Fonte: Adaptado de Baccaro (2014).

O Quadro 10 apresenta um conjunto de variaveis categoéricas utilizadas nesta

pesquisa, com seus respectivos niveis alterados para facilitar a analise dos dados. As

variaveis de Sexo e Tipo de Rede de Ensino foram mantidas em duas categorias:

Feminino e Masculino, e Privada e Publica, respectivamente.

A variavel Cota de Ingresso, originalmente dividida em seis niveis, foi reduzida

para forma a binaria/dicotdmica entre aqueles que ingressaram por ampla

concorréncia e 0os que ingressaram por qualquer tipo de cota. De forma semelhante,

a variavel Cursinho, que detalhava o tempo de preparacdo pré-vestibular, foi

simplificada para distinguir apenas entre quem fez cursinho e quem nao fez.



Quadro 11 - Codificagcédo da variavel UF de Residéncia
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Variaveis Cadigo Variavel Original Variavel Transformada
14 Categorias 14 Categorias Dummy

UF de Residéncia EST |BA, DF, ES, GO, MA, MG, MS, o
MT, PR, RJ, SC, SE, SP, TO - Referéncia=MG

Fonte: Adaptado de Baccaro (2014).

No Quadro 11 ndo houve alteracdo. Essa variavel possui 14 categorias

correspondentes a estados especificos, sendo mantidas na sua forma original.

Quadro 12 - Transformacao de variaveis socioecondmicas

Variaveis |Codigo Variavel Original Variavel Transformada
3 Categorias 3 Categorias Dummy
Integral Integral Referéncia= Integral
Turno TUR
Noturno Noturno 1 = Noturno
Vespertino Vespertino 2 = Vespertino
6 Categorias 5 Categorias Dummy
Branco Branco Referéncia= Branco
Pardo Pardo 1 = Pardo
Cor de Pele CP Preto Preto 2 = Preto
N&o Declarada N&o Declarada |3 = N&o Declarada
Amarelo Outros 4 = QOutros
Indigena
7 Categorias 2 Categorias Dummy
Quantidade 1 pessoa, 2 pessoas Até 3 pessoas Referéncia = Até 3 pessoas
Pessoas QPF |3 pessoas, 4 pessoas 4 ou mais 1= 4 ou mais
Familia 5 pessoas, 6 pessoas,
acima de 6 pessoas
9 Categorias 9 Categorias Dummy
até 1 sal. min. 0OalSm Referéncia=0a 1l Sm
entre 1 e 2 sal. min. la2Sm la2Sm=2
entre 2 e 3 sal. min. 2a3Sm 2a3Sm=3
Renda RB entre 3 e 5 sal. min. 3a5Sm 3a5Sm=3
Bruta entre 5 e 7 sal. min. 5a7Sm 5a7Sm=5
entre 7 e 10 sal. min. 7a10 Sm 7a10 Sm =6
entre 10 e 20 sal. min. |10 a 20 Sm 10a20Sm=7
entre 20 e 30 sal. min. {20 a 30 Sm 20a30Sm=38
acima de 30 sal. min. acima 30 Sm acima30Sm=9

Fonte: Adaptado de Baccaro (2014).
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Conforme demonstrado no Quadro 12, as variaveis socioeconémicas também
passaram por alteragbes. A variavel Turno de Estudo, que € dividida em trés
categorias (Integral, Noturno, Vespertino), foi mantida em sua forma original. Contudo,
a variavel Cor de Pele foi simplificada de seis categorias para quatro: Branca, Parda,
Preta e Outros. A variavel Quantidade de Pessoas na Familia foi transformada em
uma variavel ordinal. Por sua vez, a variavel Renda Bruta permaneceu com as

categorias originais, recebendo apenas codificagao.

Quadro 13 - Transformagao de variaveis relacionadas a formagao dos pais

Variaveis Caddigo Variavel Original Variavel Transformada
15 Categorias 5 Categorias Ordinal
N&o 1 =Néo

ndo alfabetizado(a) alfabetizado(a) | alfabetizada (o)

. Fundamental 2 = Fundamental
fundamental incompleto . ;
incompleto incompleto
Ié e escreve, mas nunca R A
Lé e escreve 3 =Lé e escreve
esteve na escola
fundamental completo Fundamental 4 = Fundamental
P completo completo
fundamental completo Ensino Médio 5= Ensino Médio
Instrugdo: Pai e IP e IM | médio incompleto Superior 6= Superior

Mae

médio completo

superior incompleto

superior completo
pés-graduacao incompleto
poés-graduacao completo
especializacdo completo
mestrado incompleto
mestrado completo

doutorado incompleto

doutorado completo
Fonte: Adaptado de Baccaro (2014).

No que se refere a Instrugcao do Pai e da Mae, essa variavel também passou
por alteragdes. Originalmente, essa variavel incluia diversas categorias, como pode
ser observado no Quadro 13, que detalhavam os niveis de escolaridade dos pais,
desde nao alfabetizado até ensino superior e mestrado ou doutorado completo,
totalizando 15 niveis. Para simplificar a analise, essas categorias foram reduzidas

para 6 niveis, de natureza ordinal.
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Quadro 14 - Transformagao de variaveis socioeconémicas |l

sim, em tempo parcial (de 21h
até 30h semanais)

sim, mais de 40 horas
semanais

sim, mas é trabalho eventual

Varidveis | Cddigo Variavel Original Varidvel Transformada
7 Categorias 5 Categorias Dummy
pal Pai Referéncia = Pai
pai e mae Pais Pais=1
Responsavel | o mée Mée Mae = 2
Sustento outro(s) Estudante Outros = 3
voCé proprio Outros Estudante = 4
parente
cbnjuge
4 Categorias 4 Categorias Ordinal
este é o primeiro ano primeiro ano 0 = primeiro ano
Quantidade um ano um ano -
Tentativas QT . _ 1=umano
dois anos dois anos 2 = dois anos
trés ou mais trés ou mais 3 = trés ou mais
4 Categorias 4 Categorias Dummy
ndo trabalho e sou sustentado | sustentado 0= sustentado familia
pela familia ou por outras familia
pessoas
trabalho e sou o principal principal 1= trabalho, mas recebo
responsavel pelo sustento da |responsavel ajuda
familia sustento
Participacéo PE
Econdmica trabalho e sou responsavel trabalho e 2= trabalho e contribuo
pelo meu sustento e contribuo parcialmente
contribuo, parcialmente, para | parcialmente
o0 sustento da familia
trabalho, mas recebo ajuda trabalho, mas 3= principal responsavel
financeira da familia ou de recebo ajuda sustento
outras pessoas
9 Categorias 6 Categorias Dummy
até 20 horas semanais N&o 0= N&o
entre 31 e 40 horas semanais | Eventual Eventual = 1
mais de 40 horas semanais até 20h até 20h =2
nao 21 a 30h 21a30h=3
. sim, até 20 horas semanais 31 a 40h 31a40h=4
Atividade AR
Remunerada sim, em tempo integral (de
31h até 40h semanais) >40h >40h =5

Fonte: Adaptado de Baccaro (2014).
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Conforme o Quadro 14, as variaveis Responsavel pelo Sustento e Atividade
Remunerada foram ajustadas, a primeira reduzida de sete para cinco categorias e a
segunda agrupada em seis categorias para eliminar redundancias. As demais
variaveis permaneceram inalteradas, recebendo apenas a codificacdo necessaria.

Apos as modificagdes e codificagdes necessarias, conduziram-se testes
parameétricos e nao parametricos para elucidar as hipoteses apresentadas na Tabela
2. Entretanto, de acordo com Hair Junior et al. (2009), € importante observar que, para
os modelos de regressao, foi seguida a recomendagéo de 15 (quinze) a 20 (vinte)
observacdes por variavel, de modo a garantir resultados generalizados.

Para os cursos que apresentaram uma relagado menor entre a quantidade de
observacbdes e o numero de variaveis, considerou-se a possibilidade de utilizar o
meétodo stepwise. No entanto, essa técnica teria selecionado apenas as relacdes mais
fortes do conjunto de dados. Nessa situagao, o nivel recomendado teria que ser de 50
por 1, para elevar a probabilidade de que os resultados sejam mais especificos a
amostra analisada (Hair Junior et al., 2009).

Sob essa 6tica, segundo os autores, os pesquisadores deveriam considerar a
reducao do numero de variaveis independentes ou o aumento do tamanho da amostra.
Embora esta pratica possa resultar numa ligeira diminuicdo na precisdo da previsao,
ela também ajuda a aumentar os graus de liberdade do modelo. Assim, foi acolhida
esta recomendacéo.

Os cursos analisados estao listados na Tabela 1. Foi desenvolvido um modelo
explicativo, tendo como variavel dependente o Coeficiente de Desempenho
Académico (CDA), o qual foi explicado por meio de variaveis independentes. O
primeiro modelo, apresentado na Tabela 13, destacou o resultado geral dos alunos

concluintes.

4.2.1 Resultado geral dos cursos de graduagao

Para a modelagem inicial, considerando o numero de observag¢des nos cursos
de bacharelado, adotou-se a técnica stepwise, ja que o modelo atendeu com ampla
margem de seguranga a proporcao recomendada de 50 observagdes por variavel.

Antes de apresentar os resultados da regressao linear multipla, foi necessario
realizar ajustes no modelo inicial, pois 0s pressupostos estatisticos ndo foram

atendidos, conforme observado no Quadro 19 do Apéndice. Para tratar essas
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inadequacgdes, conduziu-se uma analise visual, identificando problemas de
normalidade dos erros, heterocedasticidade e pontos de alavancagem. O Grafico 10
revelou padrdes de dispersao e observagdes que influenciaram o ajuste da regresséo.
Além disso, constatou-se autocorrelagao entre as variaveis idade (ID) e intervalo entre

ensino médio e graduacéao (IEMG), levando a exclusao desta ultima.

Grafico 10 - Analise dos residuos do modelo geral
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Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Embora o grafico acima tenha indicado a presenca de heterocedasticidade,
além de problemas nas extremidades da normalidade dos residuos e pontos de
alavancagem, a grande quantidade de dados analisados sugere que essas questdes
nao comprometeram as conclusdes do modelo.

Em relagdo ao pressuposto da normalidade, Gujarati e Porter (2011) relataram

que a hipotese de normalidade torna-se menos relevante em grandes conjuntos de
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dados, devido a ampla disponibilidade de informacbes sobre dados de corte
transversal e temporais, 0os quais geralmente envolvem um numero consideravel de
observacoes. Nesse contexto, os autores destacam que os testes t e F, que assumem
a normalidade do erro padrao, ainda podem ser aplicados de forma valida em analises
probabilisticas.

De forma similar, Wooldridge (2012) também afirma que, independentemente
da distribuicdo original dos residuos, a distribuigdo do estimador de minimos
quadrados ordinarios (MQO) tende a ser aproximadamente normal em amostras
suficientemente grandes. Esse comportamento é garantido pelo teorema do limite
central, que assegura que, a medida que o tamanho da amostra aumenta, a soma ou
a média de um grande numero de variaveis aleatérias, mesmo aquelas que nao
seguem uma distribuigdo normal, portanto mesmo na auséncia de normalidade estrita
dos residuos, as inferéncias baseadas nos testes t e F permanecem validas em
grandes amostras.

Apesar do relaxamento do pressuposto de normalidade, foi necessario lidar
com a heterocedasticidade e a autocorrelacdo, razao pela qual se optou pela
utilizacao de erros robustos. Gujarati e Porter (2011) destacam que, conforme
demonstrado por White, € possivel obter inferéncias estatisticas confiaveis baseadas
nos verdadeiros valores dos parametros em amostras grandes. As variancias de
heterocedasticidade de White e os erros padrao estdo disponiveis em diversos
softwares, juntamente com as variancias e erros padrao usuais dos MQO. Esse ajuste
para heterocedasticidade é conhecido como erro padrao robusto.

Assim, para a corregao da autocorrelagdo e da heterocedasticidade utilizou-se
o método de Newey-West, descrito por Gujarati e Porter (2011), apresentado na
Tabela 13. Segundo os autores, trata-se de uma ampliagdo dos erros padrao para
heterocedasticidade, que corrige ambos os pressupostos, sendo valido para amostras
significativas.



Tabela 13 - Resultado da modelagem geral por meio de erros robustos
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Preditores Estimativas PaEc:Irr%o Cltgtr?fri\;ilga p-valor Preditores Estimativas Pg(zrrgo (I:r(;tnefri\;ilga p-valor
(Intercept) 5.62 0.33 4.96 — 6.28 <0.001 SEXO [Masculino] -0.21 0.03 -0.27 - -0.15 <0.001
CUR [Adm.Pub.] 0.6 0.20 0.20 - 1.00 0.003 COR [Pardo] -0.10 0.04 -0.17 - -0.03 0.005
CUR [BICE] 0.33 0.05 0.22-0.43 <0.001 COR [Preto] -0.07 0.06 -0.19-0.04 0.222
CUR [Biomed.] 1.34 0.06 1.22 - 1.47 <0.001 COR[ND] -0.09 0.10 -0.28 - 0.10 0.364
CUR [Biotec.] 0.71 0.07 0.57 -0.86 <0.001 COR [Outros] 0.01 0.12 -0.23-0.25 0.935
CUR [C.Comput.] 0.25 0.10 0.04 - 0.46 0.017 ID -0.11 0.01 -0.13--0.09 <0.001
CUR [C.Atuariais] 1.14 0.19 0.77-1.52 <0.001 IM [linear] -0.63 0.24 -1.09 - -0.17 0.007
CUR [C.Biologicas] 0.89 0.08 0.72-1.05 <0.001 IM [quadratic] 0.18 0.12 -0.06 — 0.42 0.149
CUR [C.Econ.] 0.73 0.14 0.46 —1.01 <0.001 IM [cubic] 0.15 0.18 -0.20-0.51 0.390
CUR [C.Sociais] 1.43 0.19 1.06 —1.80 <0.001 IM [4th degree] -0.23 0.20 -0.62 - 0.17 0.260
CUR [Enfermagem] 1.35 0.06 1.23 - 1.47 <0.001 IM [5th degree] 0.10 0.12 -0.13-0.33 0.405
CUR [Eng.Amb.] 0.63 0.12 0.41-0.86 <0.001 RS [mae] -0.02 0.03 -0.09 - 0.05 0.633
CUR [Eng.Minas] 0.49 0.09 0.31-0.67 <0.001 RS [pais] -0.03 0.03 -0.09 - 0.04 0.405
CUR [Eng.Quim.] 0.71 0.06 0.59 -0.84 <0.001 RS [estudante] 0.36 0.15 0.07 - 0.65 0.014
CUR [Farmacia] 0.73 0.06 0.61-0.85 <0.001 RS [outros] 0.20 0.07 0.07-0.33 0.003
CUR [Fisioterapia] 1.31 0.05 1.21-1.42 <0.001 PE[1] 0.45 0.21 0.05-0.85 0.028
CUR [Geografia] 1.42 0.16 1.11-1.73 <0.001 PE[2] 0.06 0.07 -0.08 - 0.20 0.385
CUR [Medicina] 1.47 0.07 1.32-161 <0.001 PE][3] 0.03 0.06 -0.08 - 0.15 0.560
CUR [Nutricao] 0.77 0.07 0.63-0.91 <0.001 CSH[sim] -0.11 0.03 -0.17 - -0.05 <0.001
CUR [Odontologia] 0.87 0.05 0.77 - 0.96 <0.001 QT [linear] 0.17 0.04 0.09-0.24 <0.001
CUR [Quimica] 0.48 0.09 0.31-0.65 <0.001 QT [quadratic] 0.12 0.03 0.06 —0.18 <0.001
NPS 0.01 0.00 0.01-0.01 <0.001 QT [cubic] 0.06 0.03 0.01-0.11 0.028
TRE [Privada] -0.15 0.04 -0.23 - -0.07 <0.001 PAND [>2020] 0.12 0.03 0.06 —0.18 <0.001
CI [Sim] 0.06 0.04 -0.02-10.15 0.140 Observacbes 4925
TUR [Noturno] -0.02 0.05 -0.12-0.08 0.679 _

) R? / R? ajustado 0.380/0.374
TUR [Vespertino] -1.17 0.20 -1.57 - -0.77 <0.001

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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ATabela 13, que apresenta o modelo geral de regressao linear multipla de todos
0s cursos, mostrou resultados idénticos aos do modelo da Tabela 45, no Apéndice. O
coeficiente de determinacao ajustado (R? = 37.4) permaneceu inalterado, explicando
37,4% da variacdo no Coeficiente de Desempenho Académico (CDA). As variaveis
curso (CUR), exceto Administragdo Publica e Ciéncia da Computacgao, juntamente
com os fatores nota de processo seletivo (NPS), tipo de rede de ensino (TRE), turno
(TUR), sexo, idade (ID), cursinho (CSH), quantidade de tentativas (QT) e efeito
pandemia (PAND) se mantiveram significativas no modelo (p< 0.001). Ja as variaveis
cor de pele (COR), instrucdo da mae (IM), responsavel pelo sustento (RS) e
participacdo econémica (PE) apresentaram significancia (p<0.05).

A variavel CUR, tendo o curso de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e
Tecnologia como referéncia, se associou positivamente ao CDA. O fator nota de
processo seletivo (NPS) apresentou um coeficiente positivo e significativo (0.01),
indicando que o aumento na NPS esta positivamente associado ao CDA. Também se
observou uma relagao positiva para a variavel responsavel pelo sustento (RS), na
categoria estudante, com coeficiente de (0.36). Para o fator quantidade de tentativa
(QT), os coeficientes de (0.17), (0.12) e (0.06), indicaram uma relagao crescente com
o CDA, igualmente observado no fator pandemia (PAND) cujo coeficiente foi de (0.12).

Por outro lado, algumas variaveis mostraram efeitos negativos no modelo. O
fator tipo rede de ensino (TRE), na categoria privada, apresentou um impacto negativo
significativo de (-0.15). O turno (TUR) vespertino esteve significativamente associado
a uma redugcdo no CDA de (-1.17). Estudantes do sexo masculino tiveram
desempenho inferior em comparagao com o grupo feminino, com uma reducéo de (-
0.21), assim como aqueles que se identificaram como pardos, que mostraram uma
diminuicdo de (-0.10) em relagcédo a categoria brancos. A variavel idade (ID) também
influenciou negativamente o CDA, com um coeficiente de (-0.11). O fator instru¢ao da
mae (IM), na categoria, 1é e escreve, demonstrou uma relagdo negativa com o CDA
de (-0.63), assim também como a variavel cursinho (CSH), na categoria sim (-0.11).

Para tratar os pressupostos do modelo e aprimorar a qualidade das inferéncias,
foi necessario flexibilizar o pressuposto de normalidade dos erros e aplicar os erros
padronizados robustos, conforme observado na comparacao entre a Tabela 13 e a
Tabela 45 do Apéndice. Além disso, também foi estudada uma alternativa sugerida por
Hair Junior et al. (2009), que propbs a transformacao da variavel resposta CDA,

elevando-a ao quadrado (y?), com o objetivo de normalizar a distribuicdo dos erros.
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Embora essa técnica tenha sido eficaz na normalizacdo, conforme demonstrado na
Tabela 46 do Apéndice, se decidiu por manter o modelo atual, apresentado
anteriormente na Tabela 13, sem essa alteracio, para evitar a perda de clareza na

interpretacédo dos coeficientes originais.

4.2.2 Resultado do curso de Administragao Publica

Na analise dos dados do curso de Administragao Publica, foram utilizados
testes ndo paramétricos, devido ao fato de o niumero total de observagdes ser inferior
a 20 (Gil, 2019). As variaveis cota de ingresso (Cl) e estado (EST) foram removidas

por conterem apenas um nivel.

Tabela 14 - Teste U de Mann-Whitney para o curso de

Administracédo Publica

Variavel  Grupo N CDA Mediana Estatistica p-valor
Médio

nao 8 7.02 7.07

CSH . 30 0.878
sim 8 6.83 6.72
<2020 14 6.99 7.03

PAND 11 0.700
22020 2 6.50 6.50
la3 7 6.79 6.94

QPF ) 28 0.758
4 ou mais 9 7.04 7.11
Feminino 13 6.98 7.11

SEXO . 18 0.900
Masculino 3 6.71 6.33
Privada 8 6.84 6.71

TRE o 27 0.645
Publica 8 7.02 7.07
Integral 14 6.85 6.73

TUR 8 0.417
Noturno 2 7.50 7.50

Fonte: Dados da Pesquisa (2024).

Nos resultados obtidos, por meio do teste de Mann-Whitney na Tabela 14, as
variaveis analisadas ndao demonstraram diferencas significativas em relacdo ao
Coeficiente de Desempenho Académico (CDA), conforme observado na coluna
contendo o p-valor. Embora existam variagdes perceptiveis entre os grupos, como em
relagdo ao cursinho preparatorio (CSH), o fator pandemia (PAND), a quantidade de
pessoas na familia (QPF), o sexo, o tipo de rede de ensino (TRE) e o turno (TUR),
essas diferengas ndo foram estatisticamente expressivas. Assim, os dados sugerem

que esses fatores, isoladamente, nao influenciaram o desempenho dos estudantes no
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curso de Administracao Publica.

Tabela 15 - Teste Kruskall-Wallis
para O curso de

Administracéao

Publica
Variavel X gl p-valor
AR 2.43 2 0.297
COR 0.58 2 0.748
IM 5.13 4 0.274
IP 2.45 4 0.654
PE 3.31 2 0.191
QT 1.46 3 0.691
RB 6.87 6 0.333
RS 3.05 2 0.218

Fonte: Dados da Pesquisa (2024).

Os resultados da Tabela 15 com o teste de Kruskall-Wallis de um fator
apontaram que as variaveis analisadas nao apresentaram associagoes significativas
com o CDA, de acordo com p-valor associado. As diferencas entre os grupos de cor
(COR), atividade remunerada (AR), instrugdo dos pais (IP) e (IM), participagcao
econdmica (PE), quantidade de tentativas (QT), renda bruta (RB) e responsavel pelo
sustento (RS) ndo mostraram relevancia estatistica. Embora tenha havido algumas
variagdes entre os valores observados, essas variagdes néo indicam uma relagao
consistente entre esses fatores e o0 CDA. Dessa forma, os dados sugerem que tais

variaveis, individualmente, ndo apresentaram diferenca estatistica significante.
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Tabela 16 - Correlagdo de Spearman para o Curso de Administragao Publica

CDA NPS ID IEMG
CDA R de Pearson —
gl —
p-value —
NPS R de Pearson 0.022 —
gl 14 —
p-value 0.936 —
ID R de Pearson -0.441 -0.399 —
gl 14 14 —
p-value 0.087 0.125 —
IEMG R de Pearson -0.049 -0.499 0.801 *** —
gl 14 14 14 —
p-value 0.858 0.049 <.001 —

Fonte: Dados da Pesquisa (2024).
Nota. * p < .05, * p <.01, ** p <.001

Concluindo a analise do curso de Administracdo Publica, os resultados da
Tabela 16, contendo a correlacdo de Spearman indicaram que o CDA n&o apresentou
correlagdes significativas com as demais variaveis analisadas, como a nota do
processo seletivo (NPS), a idade (ID) e o intervalo entre o ensino médio e a graduagao
(IEMG). Embora as associacdes entre o CDA e essas variaveis tenham sido fracas e
nao significativas, foi observada uma correlagdo significativa entre ID e IEMG de
(p<0.001; rs=0.801).



Tabela 17 - Resultado do curso de Bach. Int. em Ciéncia e Economia

Preditores Estimativas Erro Padrdo p-valor Preditores Estimativas Erro Padrdo  p-valor
(Intercept) 1.99 0.66 0.003 RB[10 a20Sm] -0.35 0.35 0.325
NPS 0.01 0.00 <0.001 RB[20 a 30Sm] -0.06 0.63 0.927
TRE [Privada] -0.27 0.12 0.026 IP [linear] 0.12 0.26 0.633
CI[Sim] 0.19 0.12 0.110 IP [quadratic] -0.12 0.19 0.522
EST [BA] -2.21 1.16 0.058 IP [cubic] 0.10 0.24 0.689
EST [DF] -1.40 1.23 0.253  IP [4th degree] -0.18 0.24 0.457
EST [GO] -0.22 1.16 0.852 IP [5th degree] 0.14 0.16 0.363
EST [PR] -2.19 1.16 0.059 M [linear] -0.38 0.45 0.406
EST [RJ] -1.40 0.68 0.040 IM [quadratic] 0.07 0.35 0.847
EST [SP] 0.12 0.12 0.323  IM[cubic] -0.34 0.47 0.473
TUR [Noturno] -0.01 0.10 0.910 IM [4th degree] 0.22 0.46 0.633
SEXO [Masculino] -0.41 0.09 <0.001 IM [5th degree] -0.09 0.27 0.721
COR [Pardo] -0.17 0.11 0.115 RS [mae] 0.10 0.12 0.394
COR [Preto] -0.24 0.17 0.157 RS [pais] -0.09 0.12 0.454
COR [ND] -0.31 0.35 0.378 RS [estudante] 0.18 0.31 0.573
COR [Outros] 0.72 0.48 0.134 RS [outros] -0.02 0.22 0.943
AR [Eventual] 0.42 0.25 0.096 PE[1] 0.07 0.43 0.863
AR [Ate 20h] 0.29 0.32 0.371 PE[2] -0.33 0.28 0.235
AR [21 a 30h] -0.10 0.37 0.780 PE[3] -0.20 0.26 0.440
AR [31 a 40h] 0.15 0.29 0.612 CSH [sim] -0.10 0.10 0.320
AR [Acima 40h] 0.23 0.30 0.440 QT [linear] 0.09 0.11 0.401
QPF [4 ou mais] 0.07 0.10 0.489 QT [quadratic] 0.04 0.10 0.711
RB [1 a2Sm] -0.13 0.20 0.520 QT [cubic] 0.00 0.11 0.998
RB [2 a 3Sm] -0.07 0.21 0.725 PAND [>=2020] 0.12 0.10 0.220
RB [3 a 5Sm] 0.08 0.21 0.699 IEMG 0.00 0.02 0.822
RB [5a 7Sm] 0.19 0.24 0.441 Observacbes 694
RB [7 a 10Sm] 0.58 0.29 0.044 R?/R?ajustado 0.203/0.139

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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4.2.3 Resultado do curso de Bach. Interd. em Ciéncia e Economia

Em seguida, no que se refere ao resultado da regressao multipla linear do curso
de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia, apresentado na Tabela 17,
com um R? ajustado de (R? = 0.139), observou-se que as variaveis preditoras
explicaram 13,9% do CDA. As variaveis significativas (p<0.001) foram: nota de
processo seletivo (NPS) e o sexo. Ao nivel de (p<0.05), mostraram-se significativos o
tipo de rede de ensino (TRE), o estado de residéncia (EST) e a renda bruta (RB).

A partir dos resultados obtidos, percebe-se que algumas variaveis
apresentaram coeficientes significativos no modelo. Entre os coeficientes positivos, o
destaque foi para a variavel NPS, com valor de (0.01), o que indica que um aumento
nesse fator esta associado a um melhor resultado do CDA. De forma similar, a variavel
RB, na categoria de 7 a 10 salarios minimos, apresentou um coeficiente positivo de
(0.58), sugerindo que estudantes nessa faixa de renda tendem a obter um melhor
desempenho académico.

Algumas variaveis apresentaram associagdes negativas. O fator TRE, na
categoria privada, mostrou um coeficiente negativo (-0.27), indicando que uma menor
presenca de estudantes do setor privado esta associada a uma melhoria no CDA. Da
mesma forma, o sexo masculino apresentou uma queda de (-0.41), evidenciando uma
reducdo no CDA. O fator EST, na categoria Rio de Janeiro, também relacionou-se
negativamente ao CDA, com coeficiente de (-1.40).

E importante destacar que os fatores NPS, TRE e Sexo também se
evidenciaram no modelo geral. Por outro lado, variaveis cor de pele (COR), instrugcao
da mae (IM), responsavel pelo sustento (RS), participagdo econémica (PE), cursinho
(CSH), quantidade de tentativas (QT) e fator pandemia (PAND) nao apresentaram
significancia estatistica no modelo aplicado ao curso de Bacharelado Interdisciplinar
em Ciéncia e Economia, diferentemente do modelo geral.

Cabe destacar que a variavel idade (ID) foi removida devido a sua alta
correlagdo com a variavel intervalo ensino médio-graduagao (IEMG). Por essa razéo,
foi realizado o teste de RESET para verificar se as variaveis estavam corretamente
especificadas. Quanto aos pressupostos, foram confirmadas a auséncia de
multicolinearidade, a normalidade dos residuos, bem como a homocedasticidade e a

independéncia dos residuos, conforme indicado no Apéndice, Quadro 20.



Tabela 18 - Resultado do curso de Bach. Int. em Ciéncia e Tecnologia

Preditores Estimativas Erro Padrdo p-valor Preditores Estimativas Erro Padrdo p-valor
(Intercept) 2.60 0.57 <0.001 RB][7 a1l0Sm] 0.43 0.26 0.099
NPS 0.01 0.00 <0.001 RB[10 a 20Sm] 0.42 0.27 0.121
TRE [Privada] -0.13 0.08 0.115 RB[20 a 30Sm] 0.31 0.51 0.542
Cl [Sim] -0.07 0.10 0.498 RB [acima 30Sm] -0.43 0.51 0.401
EST [BA] -1.17 0.71 0.099 IP [linear] 0.34 0.32 0.287
EST [ES] -0.77 1.00 0.443  IP [quadratic] -0.25 0.27 0.364
EST [GO] 0.48 0.71 0.501 IP [cubic] 0.13 0.17 0.455
EST [MS] 1.18 1.00 0.236  IP [4th degree] -0.15 0.09 0.114
EST [PR] 0.73 1.01 0.474  IM [linear] -1.35 0.77 0.080
EST [RJ] -0.27 0.51 0.589 IM [quadratic] 0.63 0.63 0.319
EST [SC] 0.87 1.00 0.382  IM [cubic] 0.08 0.67 0.903
EST [SP] 0.11 0.07 0.090 IM [4th degree] -0.27 0.61 0.656
EST [TO] -1.24 1.02 0.223  IM [5th degree] 0.30 0.33 0.363
TUR [Noturno] -0.09 0.07 0.154 RS [mae] -0.06 0.09 0.499
SEXO [Masculino] -0.34 0.06 <0.001 RS [pais] -0.15 0.07 0.042
COR [Pardo] -0.26 0.08 0.002 RS [estudante] 0.20 0.32 0.537
COR [Preto] -0.08 0.19 0.654 RS [outros] 0.05 0.15 0.734
COR [ND] -0.17 0.27 0.533 PE[1] -0.42 0.46 0.357
COR [Outros] -0.54 0.29 0.063 PE[2] -0.47 0.24 0.049
AR [Eventual] 0.21 0.19 0.263 PE[3] -0.25 0.21 0.227
AR [Ate 20h] 0.02 0.32 0.955 CSH [sim] -0.24 0.07 0.001
AR [21 a 30h] 0.19 0.27 0.469 QT [linear] -0.11 0.09 0.244
AR [31 a 40h] 0.51 0.25 0.046 QT [quadratic] 0.04 0.08 0.582
AR [Acima 40h] 0.32 0.27 0.228 QT [cubic] 0.11 0.07 0.136
QPF [4 ou mais] 0.14 0.07 0.038 PAND [>=2020] 0.05 0.07 0.488
RB [1 a 2Sm] 0.55 0.25 0.026 IEMG -0.02 0.02 0.209
RB [2 a 3Sm] 0.69 0.24 0.005 Observacdes 1121
RB [3 a 5Sm] 0.57 0.24 0.019 ,

R? / R? ajustado 0.202/0.162
RB [5 a 7Sm] 0.52 0.25 0.040

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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4.2.4 Resultado do curso de Bach. Interd. em Ciéncia e Tecnologia

No que se refere ao curso de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e
Tecnologia, o modelo de regresséo linear multipla na Tabela 18 destacou os seguintes
resultados. Inicialmente, o coeficiente ajustado (R? = 0.162) indicou que 16.2% do
Coeficiente de Desempenho Académico (CDA) foi explicado pelas variaveis preditoras.

Conforme observado nos modelos anteriores, as variaveis nota do processo
seletivo (NPS) e sexo foram significativas (p<0.001). Alinhados com os resultados do
modelo geral, os fatores cor de pele (COR) e cursinho (CSH) mostraram-se
significativos (p<0.01), seguidos da atividade remunerada (AR), da quantidade de
pessoas na familia (QPF), da renda bruta (RB), do responsavel pelo sustento (RS) e
da participagcado econdmica (PE) com significancia (p<0.05).

Entre os fatores com coeficientes positivos e significativos, destacou-se a NPS,
com um valor de (0.01), indicando que um aumento na NPS esta associado a um
melhor Coeficiente de Desempenho Académico (CDA). A variavel AR, na categoria
entre 31 a 40 horas, influencia o CDA de forma positiva (0.51). Da mesma forma, a
variavel renda bruta (RB) também apresentou associagdes positivas com o CDA nas
faixas de 1 a 2 salarios minimos (0.55), de 2 a 3 salarios minimos (0.69), de 3 a 5
salarios minimos (0.57) e de 5 a 7 salarios minimos (0.52). Em adig¢ao, a quantidade
de pessoas na familia (QPF), com 4 ou mais membros, demonstrou um coeficiente de
(0.14), sugerindo que um aumento nessa variavel melhora a pontuagao do CDA.

Algumas variaveis apresentaram associacdes negativas. A variavel COR, na
categoria pardo, mostrou uma associagdo negativa de (-0.26). O sexo masculino
também apresentou uma relagdo negativa de (-0.34) em relagéo ao feminino. Quanto
a variavel RS, nivel pai, o coeficiente de (-0.15) se associou negativamente ao CDA.
O fator PE, na categoria trabalha e contribui parcialmente para o sustento da familia,
apresentou um coeficiente de (-0.47). Por fim, a variavel cursinho (CSH), nivel sim,
reportou um coeficiente de (-0.24), exercendo um impacto negativo no CDA.

Frise-se que a variavel idade (ID) foi retirada do modelo por apresentar alta
correlagdo com a variavel intervalo ensino médio-graduacao (IEMG). Apds essa
alteragdo, realizou-se o teste de RESET para verificar se o modelo estava
corretamente especificado. Além disso, foi analisada a presenga de multicolinearidade,
bem como a normalidade, homoscedasticidade e a independéncia dos residuos,

conforme indicado no Apéndice, Quadro 21.
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4.2.5 Resultado do curso de Biomedicina

Tabela 19 - Resultado da modelagem do curso de Biomedicina

Preditores Estimativas Erro Padrédo p-valor
(Intercept) 6.21 0.98 <0.001
SEXO [Masculino] -0.31 0.14 0.024
NPS 0.01 0.00 <0.001
RB [1 a2Sm] -0.24 0.34 0.476
RB [2 a 3Sm] -0.15 0.36 0.682
RB [3 a5Sm] -0.27 0.35 0.438
RB [5a7Sm] -0.24 0.36 0.496
RB [7 a 10Sm] -0.14 0.37 0.715
RB [10 a 20Sm] -0.37 0.38 0.332
ID -0.12 0.02 <0.001
COR [Pardo] -0.04 0.15 0.804
COR [Preto] -0.22 0.28 0.418
COR [ND] 0.02 0.46 0.956
COR [Outros] 0.59 0.39 0.133
IP [linear] 0.08 0.60 0.896
IP [quadratic] 0.47 0.40 0.238
IP [cubic] -0.61 0.56 0.279
IP [4th degree] 0.68 0.57 0.237
IP [5th degree] -0.31 0.33 0.346
IM [linear] -0.50 0.49 0.311
IM [quadratic] 0.77 0.41 0.059
IM [cubic] -0.73 0.44 0.097
IM [4th degree] 0.65 0.42 0.122
IM [5th degree] -0.70 0.26 0.008
TRE [Privada] -0.22 0.15 0.141
ClI [Sim] 0.14 0.18 0.443
AR [Eventual] -0.67 0.42 0.110
AR [Ate 20h] 0.24 0.75 0.750
AR [31 a 40h] 0.29 0.39 0.467
AR [Acima 40h] 2.30 0.71 0.001
QPF [4 ou mais] -0.11 0.10 0.283
PAND [22020] 0.03 0.11 0.789
Observacfes 190
R?/ R? ajustado 0.491/0.391

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Para o curso de Biomedicina, ajustou-se um modelo de regressao linear
multipla, reduzindo o numero de variaveis para 13 (treze), a fim de manter uma
proporcao de 15 observacgdes por variavel. A variavel atividade remunerada (AR) teve

seu numero de categorias reduzido devido a auséncia de dados na faixa
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correspondente a 21 e 30 horas de trabalho.

O coeficiente de determinacdo ajustado (R* = 0.391) indicou que 39,1% da
variagdo no CDA foi explicada pelas variaveis independentes incluidas no modelo.
Embora esse valor possa ser considerado baixo em termos de poder explicativo, esta
em consonancia com os resultados das analises anteriores

Entre as variaveis avaliadas, algumas se destacaram por sua significancia
estatistica (p<0.001), sendo a nota de processo seletivo (NPS) e a idade (ID). Ja os
fatores atividade remunerada (AR) e instrugdo da méae (IM) foram significativos
(p<0.01), com este ultimo se sobressaindo nesta modelagem. Adicionalmente, o fator
Sexo mostrou significancia (p<0.05). Comparando com os cursos analisados
anteriormente e com o modelo geral, observou-se que as variaveis que aparecem com
mais frequéncia no referencial tedrico, como NPS e Sexo, também estiveram
presentes no curso de Biomedicina. Além disso, a variavel AR esteve presente no
Bacharelado Interdisciplinar de Ciéncia e Tecnologia, enquanto a variavel ID foi
significativa no modelo geral.

Com base nos resultados desta regressao linear multipla, presente na Tabela
19, o fator NPS apresentou um coeficiente positivo de (0.01) em relagao ao Coeficiente
de Desempenho Académico (CDA). A variavel AR, acima de 40 horas, também se
relacionou de forma positiva com o CDA, tendo em vista o coeficiente de (2.30). Por
outro lado, a variavel sexo masculino impactou negativamente o CDA, com um
coeficiente de (-0.31), assim como a variavel ID, com um coeficiente de (-0.12). Da
mesma forma, o fator IM, na categoria superior, influenciou o CDA de forma negativa,
com um coeficiente de (-0.70).

Como destacado no primeiro paragrafo, diante da necessidade de ajustar a
quantidade de variaveis ao total de observacoes, realizou-se o teste de RESET para
analisar a especificacdo do modelo de regressao. De igual modo, realizaram-se testes
de multicolinearidade, normalidade, homocedasticidade e independéncia dos

residuos, conforme indicado no Quadro 22 do Apéndice.
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4.2.6 Resultado do curso de Biotecnologia

Tabela 20 - Resultado da modelagem do curso de Biotecnologia

Preditores Estimativas Erro Padréo p-valor
(Intercept) 9.02 1.32 <0.001
SEXO [Masculino] -0.06 0.13 0.667
ID -0.22 0.03 <0.001
NPS 0.01 0.00 <0.001
RB [1 a2Sm] -0.86 0.43 0.047
RB [2 a 3Sm] -0.86 0.41 0.039
RB [3 a 5Sm] -0.79 0.40 0.051
RB[5a 7Sm] -0.78 0.41 0.061
RB [7 a 10Sm] -0.92 0.45 0.041
RB [10 a 20Sm] -1.55 0.45 0.001
RB [20 a 30Sm] -0.42 0.88 0.638
COR [Pardo] 0.06 0.18 0.725
COR [Preto] 0.36 0.31 0.255
COR [ND] 0.50 0.34 0.144
COR [Outros] -0.12 0.40 0.76
IP [linear] 1.26 0.59 0.034
IP [quadratic] -1.11 0.48 0.022
IP [cubic] 0.61 0.30 0.044
IP [4th degree] -0.02 0.19 0.929
IM [linear] -0.02 0.17 0.931
IM [quadratic] 0.22 0.16 0.179
IM [cubic] -0.32 0.18 0.078
TRE [Privada] 0.09 0.14 0.521
PAND [>=2020] 0.07 0.14 0.617
Observactes 172
R? / R? ajustado 0.471/0.388

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

No modelo de regressdo linear multipla desenvolvido para o curso de
Biotecnologia, conforme indicado na Tabela 20, foi realizado um ajuste semelhante ao
aplicado no curso de Biomedicina. Inicialmente, a base de dados, composta por 20
variaveis, foi reduzida para 10. A variavel instrugdo da mae (IM) teve suas categorias
reorganizadas para fundamental incompleto, fundamental, ensino médio e superior. A
variavel instru¢cao do pai (IP) passou a ter os niveis: ndo alfabetizado, fundamental
incompleto, fundamental, ensino médio e superior.

A anélise do modelo revelou que as variaveis nota do processo seletivo (NPS)
e idade (ID) foram significativas (p<0.001), enquanto a renda bruta (RB) apresentou
significancia entre (p<0.01) e (p<0.05). Além disso, a variavel instru¢gao do pai (IP) foi
significativa (p<0.05).

Com efeito, as variaveis preditores explicaram 38,8% da variagcdo no
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Coeficiente de Desempenho Académico (CDA). O fator NPS destacou-se
positivamente, como ja observado em outros cursos. A variavel RB também se
mostrou presente em alguns cursos, como, por exemplo, Bacharelado Interdisciplinar
em Ciéncia e Economia, Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia,
Biomedicina e Enfermagem.

Os resultados do modelo apresentados na Tabela 20 mostraram que algumas
variaveis exibiram coeficientes significativos. A variavel NPS teve um coeficiente
positivo de (0.01), indicando que um aumento na NPS esta associado a um incremento
no CDA. Por outro lado, a variavel RB nas faixas de (1 a 2) e (2 a 3) salarios minimos
apresentou um coeficiente negativo de (-0.86). Da mesma forma, as categorias de (7
a 10) salarios minimos e (10 a 20) salarios minimos reportaram coeficientes de (-0.92)
e (-1.55), respectivamente. Portanto, uma redu¢cado em algumas dessas categorias na
variavel RB afeta positivamente o CDA.

A variavel IP, nas categorias fundamental incompleto e ensino médio, cujos
coeficientes observados foram (1.26) e (0.61), respectivamente, indicam que um
aumento nessas categorias tende a melhorar o CDA. Por sua vez, a categoria ensino
fundamental completo, com coeficiente (-1.11), sugere que uma reducado nessa
categoria contribui para melhorar o CDA. A variavel ID apresentou um coeficiente
negativo de (-0.22), indicando que uma reducgao na idade aumenta o CDA.

Para finalizar a analise, conforme indicado no Apéndice, realizou-se o teste de
RESET para verificar a especificacdo do modelo. Apesar da rejeicao da hipotese de
que o modelo esteja corretamente especificado, os pressupostos estatisticos de
multicolinearidade, normalidade, homocedasticidade e independéncia dos residuos

foram validados, conforme apresentado no Quadro 23 do Apéndice.
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4.2.7 Resultado do curso de Ciéncia da Computagao

Tabela 21 - Resultado da modelagem do curso de Ciéncia

da Computagao

Preditores Estimativas Erro Padréo p-valor
(Intercept) 9.37 1.96 <0.001
SEXO [Masculino] 0.75 0.35 0.034
NPS 0.00 0.00 0.315
ClI [Sim] 0.50 0.29 0.088
ID -0.21 0.04 <0.001
TRE [Privada] -0.19 0.23 0.411
PAND [>=2020] -0.13 0.19 0.512
Observacfes 105
R?/ R? ajustado 0.343/0.302

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Seguindo a ordem dos cursos, de acordo com a Tabela 21, no caso da Ciéncia
da Computagédo o modelo de regresséo linear multipla contou com um total de 7 (sete)
variaveis. O coeficiente de determinacao ajustado (R?=0.302) indicou que as variaveis
preditoras explicaram 30,2% do CDA.

A partir do modelo de regressao da Tabela 21, algumas variaveis demonstraram
significancia estatistica em diferentes niveis. A variavel idade (ID) apresentou (p<
0,001), enquanto o fator sexo masculino mostrou-se significativo ao nivel de (p<0,05).
Vale destacar que a variavel ID também apresentou significAncia no modelo inicial,
assim como no curso de Biomedicina. Ja a variavel sexo foi destaque nas modelagens
anteriores, com excegao dos cursos de Administragdo Publica e Biotecnologia.

Essa andlise revelou associagdo positiva e negativa. A variavel sexo
apresentou uma relagao positiva, com coeficiente de (0.75), sugerindo que o género
masculino tende a ter um desempenho superior. No entanto, a variavel ID apresentou
um coeficiente negativo de (-0.21), indicando que quanto menor a idade, melhor o
desempenho académico.

Assim como observado nos modelos anteriores, utilizou-se o teste de RESET,
mediante a reducdo no numero de variaveis para testar a especificacdo do modelo.
Acrescenta-se ainda que foram testados os pressupostos de auséncia de
multicolinearidade, bem como os de normalidade, homocedasticidade e

independéncia dos residuos, conforme indicado no Quadro 24 do Apéndice.
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Continuando com as analises, o curso de Ciéncias Atuariais foi avaliado,

utiizando métodos estatisticos alternativos, devido ao numero limitado de 23

observagodes disponiveis. Optou-se por seguir com testes ndo paramétricos, que se

mostraram mais adequados a situagao encontrada.

Tabela 22 - Teste U de Mann-Whitney para o curso de Ciéncias

Atuariais
Variavel  Grupo N CDA  Mediana Estatistica p-valor
Médio

Nao 22 7.63 7.83

Cl . 2 0.261
Sim 1 9.11 9.11
nao 13 8.01 8.05

CSH ) 42 0.166
sim 10 7.29 7.59
MG 19 7.70 7.84

EST 37 0.969
SP 4 7.71 7.88
<2020 20 7.59 7.81

PAND 15 0.196
22020 3 8.41 8.08
la3 3 6.23 5.57

QPF . 9 0.060
4 ou mais 20 7.92 8.02
Feminino 16 7.86 7.92

SEXO ) 42 0.376
Masculino 7 7.34 7.81
Privada 11 6.94 7.47

TRE o 14 <.001
Publica 12 8.40 8.16
Integral 21 7.58 7.82

TUR 4 0.071
Noturno 2 8.96 8.96

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

A andlise realizada na Tabela 22 através do teste de Mann-Whitney indicou que

a maioria das variaveis ndo apresentou diferencas significativas em relacdo ao CDA

dos estudantes, tendo como base o p-valor. Contudo, o tipo de rede de ensino (TRE)

se destacou como um fator relevante, mostrando uma diferenca estatisticamente

significativa entre estudantes de instituicdes publicas e privadas. Os alunos da rede

publica, com base na mediana, demonstraram um melhor rendimento (p<0.001; Md =

8.16). Embora a variavel turno (TUR) indique um desempenho um pouco melhor para

os alunos noturnos, essa diferenga ndo foi estatisticamente significativa ao nivel de
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5%, assim como observado na variavel quantidade de pessoas na familia (QPF). Ja

os fatores como sexo e estado de origem (EST) ndo demonstraram influéncia no CDA.

Tabela 23 - Teste de Kruskall-Wallis

para

0]

curso de

Ciéncias Atuariais

Variavel X? gl p-valor

COR 5.34 3 0.149
AR 1.27 4 0.866
RB 8 5 0.156
IM 11.3 3 0.010
IP 12.4 4 0.015
RS 7.21 4 0.125
PE 0.128 2 0.938

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Em seguida, conforme observado na Tabela 23, verificou-se que apenas as

variaveis relacionadas a instrucdo da mae (IM) e do pai (IP) se destacaram,

considerando o p-valor. O nivel educacional dos pais exerceu influéncia significativa

sobre o desempenho académico dos estudantes. Para a variavel IP, os resultados

mostraram que os estudantes cujos pais possuem ensino fundamental apresentaram

um CDA mediano de (Md = 8.16), melhor aqueles com ensino superior (Md = 6.41),

de acordo com o teste de Comparagdes Multiplas Dwass-Steel-Critchlow-Fligner,

conforme indicado na Tabela 49 do Apéndice. Constatagao semelhante foi obtida para

a variavel IM entre as categorias ensino médio e superior, indicando que 0s egressos

cujas maes possuem ensino medio apresentaram um desempenho mediano (Md =

8.06) melhor do que aqueles cujas maes possuem ensino superior (Md = 6.81),

conforme observado na Tabela 50 do Apéndice.
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Tabela 24 - Correlagdo de Spearman para o Curso de Ciéncias Atuariais

CDA NPS ID IEMG
CDA Rho de Spearman —
gl —
p-value —
NPS Rho de Spearman 0.23 —
gl 21 —
p-value 0.289 —
ID Rho de Spearman -0.333 -0.447 * —
al 21 21 —
p-value 0.121 0.032 —
IEMG Rho de Spearman 0.07 -0.349 0.772 *** —
gl 21 21 21 —
p-value 0.75 0.103 <.001 —

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
Nota. * p < .05, * p < .01, ** p <.001

Na anadlise da relagdo entre o CDA e as demais variaveis, utilizando a
correlagdo de Spearman, de acordo com a Tabela 24, ndo houve correlagdes
significativas entre o CDA e a nota do processo seletivo (NPS), a idade (ID) e o
intervalo entre o ensino médio-graduacéao (IEMG). O sinal positivo na correlagéo entre
CDA e IEMG indica que, embora ndo tenha sido estatisticamente significativa,
estudantes com maior intervalo na variavel IEMG tendem a apresentar uma leve
melhora no CDA. Entre as variaveis analisadas, a correlacao entre ID e o IEMG foi
alta e significativa, com coeficiente de (p<0.001; rs=0.772), também foi observada
correlagao baixa e significativa de (p<0.05; rs=-0.447), considerando os fatores NPS e
ID.
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4.2.9 Resultado do curso de Ciéncias Bioldgicas

Tabela 25 - Resultado da modelagem do curso: Ciéncias

Biologicas
Preditores Estimativas Erro Padrao p-valor
(Intercept) 7.41 1.30 <0.001
SEXO [Masculino] -0.09 0.15 0.539
NPS 0.01 0.00 <0.001
ID -0.18 0.03 <0.001
IM [linear] -0.41 0.65 0.531
IM [quadratic] 0.59 0.54 0.273
IM [cubic] -1.16 0.60 0.056
IM [4th degree] 1.33 0.56 0.018
IM [5th degree] -0.89 0.34 0.010
AR [Eventual] -0.42 0.27 0.127
AR [31 a 40h] 0.17 0.58 0.772
AR [Acima 40h] 0.80 0.45 0.081
PAND [>=2020] 0.89 0.15 <0.001
Observaces 168
R?/ R? ajustado 0.411/0.365

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Para o curso de Ciéncias Bioldgicas, conforme indicado na Tabela 25, optou-se
por um modelo de regressao multipla com apenas 11 (onze) variadveis. Na variavel
atividade remunerada (AR), houve uma reducao de duas categorias, passando a
contar com as seguintes: nao trabalha, eventual, entre 31 e 40 horas, e acima de 40
horas.

Além disso, para atender ao pressuposto de normalidade, foi necessario
recorrer a técnica backward para excluir as variaveis cor de pele (COR), instrugao do
pai (IP), tipo de rede de ensino (TRE) e renda bruta (RB), considerando que nao
apresentaram significancia. Apés os ajustes, 0 modelo apresentou um coeficiente
ajustado de (R?=0.365), indicando que 36,5% da variabilidade do CDA foi explicada
pelas variaveis preditoras.

Entre os fatores analisados, destacaram-se como significativos a nota de
processo seletivo (NPS), a idade (ID) e o fator pandemia (PAND) ao nivel de
significancia (p<0.001). A variavel instrucao da mae (IM), nas categorias ensino médio
e superior, também mostrou-se significante (p<0.05). Observou-se que as variaveis
NPS e ID ja haviam demonstrado relevancia em cursos anteriores, enquanto a IM
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apresentou significancia no curso de Biomedicina e no modelo geral.

A andlise evidenciou que a variavel NPS se relacionou positivamente com o
rendimento do estudante, apresentando um coeficiente de (0.01). Por outro lado, a ID
apresentou uma relagdo inversa (-0.18), sugerindo que uma redugédo na idade
influencia positivamente o CDA. Quanto ao fator IM, os efeitos foram opostos, com um
coeficiente positivo de (1.33) para o ensino médio e um coeficiente negativo de (-0.89)
para o ensino superior. Por fim, a variavel PAND indicou que estudantes que se
graduaram a partir de 2020 tiveram melhor desempenho académico, considerando o
coeficiente de (0.89).

Para elucidar a analise e considerando a redugao no numero de variaveis para
se adequar a quantidade de dados disponiveis, recorreu-se ao teste de RESET para
avaliar a especificagdo do modelo. Além disso, foram testados os pressupostos de
auséncia de multicolinearidade, normalidade, homoscedasticidade e independéncia

dos residuos, conforme apresentado no Quadro 25 do Apéndice.

4.2.10 Resultado do curso de Ciéncias Economicas

Prosseguindo com a analise dos resultados para o curso de Ciéncias
Econdmicas, inicialmente modelou-se uma regressao multipla para investigar a
relagado entre as variaveis disponiveis e o Coeficiente de Desempenho Académico
(CDA), utilizando até quatro fatores, apresentado na Tabela 51 do Apéndice. No
entanto, o modelo violou o pressuposto de homoscedasticidade, conforme observado
no Quadro 38 do Apéndice, o que motivou a decisao de utilizar o Teste-t e a ANOVA
de um fator como alternativas. Para as varidveis quantitativas, optou-se pela
correlacdo de Spearman, uma vez que o pressuposto de normalidade foi atendido

apenas pela variavel CDA.
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Tabela 26 - Teste t de student do curso de Ciéncias Econbmicas

Shapiro-Wilk Levene t de Student

CDA

Variavel Grupo N e o
Meédio| w  p-valor F p-valor Estatistica p-valor

Privada 21 7.13

TER o 0.967 0.210 1.330 0.255 -0.222 0.826
Publica 25 7.20
MG 36 7.19

EST 0.968 0.242 0.149 0.702 0.317 0.753
SP 10 7.07
Integral 36 7.16

TUR 0.970 0.269 9.370 0.004 -0.090 0.929

Noturno 10 7.19
Feminino 34 7.21

SEXO ) 0.969 0.262 0.018 0.895 0.470 0.640
Masculino 12 7.04

Branco 38 7.28

COR 0.968 0.242 0.659 0.421 1.530 0.132
Pardo 8 6.64
la3 9 7.24

QPF . 0.967 0.215 0.028 0.869 0.221 0.826
4oumais 37 7.15
ter 21 7.26

CSH . 0.971 0.291 1.890 0.176 0.513 0.611
sim 25 7.09
<2020 44 7.20

PAND 0.972 0.330 0.313 0.579 1.040 0.304
22020 2 6.38

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Com base na Tabela 26, no geral, embora os pressupostos de normalidade e
homoscedasticidade identificados nas colunas contendo o p-valor tenham sido
atendidos (p>0.05), com excegao da variavel turno (TUR), que violou a pressuposto
de homocedasticidade, ndo foram encontradas diferencas estatisticamente
significativas entre o CDA e os grupos informados anteriormente, com base no p-valor
do Teste-t ao nivel de 5%. As variaveis investigadas, como tipo de rede de ensino
(TRE), estado de residéncia (EST), turno (TUR), sexo, cor de pele (COR), quantidade
de pessoas na familia (QPF), participacdo em cursinho (CSH) e efeito pandemia

(PAND), ndo apresentaram diferencga estatistica significativa em relagédo ao CDA.
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Tabela 27 - Teste ANOVA do curso de Ciéncias Econdmicas

CDA | Shapiro-Wilk Levene ANOVA

Médio | p-valor F p-valor Estatistica p-valor
ensino medio 16 7.17

Variavel Grupo N

fundamental 6 7.28

IP fundamental 097 030 2.63 0.062 0.0317 0.992
incompleto 12715
superior 12 7.11
ensino Medio 17 7.13
fundamental 4 745

IM fundamental s 673 098 0.76 0.74 0.536 0.786 0.508
incompleto
superior 16 7.38
mae 5 7.57

RS pai 28 7.05 0.97 0.281 0.69 0.506 0.551 0.581
pais 13 7.27
0 39 7.14

PE 1 2 770 097 0.298 1.81 0.177 0.244 0.784
2 5 7.13
0 28 7.25
1 8 6.93

QT 0.98 0.425 0.24 0.867 0.200 0.896
2 2 6.96
3 8 7.16

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

No que se refere as variaveis multiniveis, de acordo com a Tabela 27, apesar
dos pressupostos de normalidade e homoscedasticidade terem sido validados
conforme as colunas contendo p-valor (p>0.05), o resultado p-valor do teste ANOVA a
um fator n&o indicou diferenga estatistica significativa ao nivel de 5%. Tanto o nivel de
instrucdo dos pais (IP e IM), quanto as variaveis relacionadas ao responsavel pelo
sustento (RS), participagdo econdmica (PE) e quantidade de tentativas (QT) nao
apresentaram variagdes relevantes em relagédo ao CDA. A auséncia de significancia
nas comparagdes sugere que esses fatores, no contexto avaliado, ndo exerceram
influéncia sobre o CDA. Vale destacar que as variaveis cota de ingresso (Cl), atividade
remunerada (AR) e renda bruta (RB) ndo fizeram parte da analise devido a

insuficiéncia de dados em algumas de suas categorias.
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Tabela 28 - Correlagdo de Spearman para o Curso de Ciéncias Econémicas

CDA NPS ID IEMG
CDA Rho de Spearman —
al —
p-value —
NPS Rho de Spearman 0.151 —
gl 44 —
p-value 0.317 —
ID Rho de Spearman 0.564 Fkk -0.29 * —
al 44 44 —
p-value <.001 0.049 —
IEMG Rho de Spearman 0.088 -0.23 0.73 *** —
al 44 44 44 —
p-value 0.563 0.123 <.001 —

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
Nota. * p < .05, ** p < .01, *** p < .001

Finalizando a analise dos resultados do curso de Ciéncias Econbmicas,
conforme observado na Tabela 28, contendo a matriz de correlagdo Spearman, foi
identificada uma correlacdo moderada e significativa entre o CDA e a Idade (ID)
(p<0.001; rs = -0.564), além de uma associagcdo baixa e negativa entre a nota de
processo seletivo (NPS) e a ID (p<0.05; rs = -0.29), seguida de uma correlacao alta e
significativa entre as variaveis ID e o intervalo ensino médio-graduagéo (IEMG)
(p<0.001; rs = 0.73).

4.2.11 Resultado do curso de Ciéncias Sociais

Tabela 29 - Resultado da modelagem do curso de Ciéncias

Sociais
Preditores Estimativas Erro Padrédo p-valor
(Intercept) 2.72 1.52 0.081
SEXO [Masculino] -0.12 0.38 0.757
NPS 0.01 0.00 0.002
RB [1 a2Sm] -0.34 0.80 0.670
RB [2 a 3Sm] -1.98 0.86 0.026
RB [3a5Sm] -1.32 0.86 0.133
RB [5 a 7Sm] -1.92 0.99 0.058
RB [7 a2 10Sm] -0.89 1.20 0.460
RB [10 a 20Sm] -1.26 1.53 0.415
RB [20 a 30Sm] -0.61 1.64 0.714
Observacfes 54
R? / R? ajustado 0.312/0.171

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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Seguindo a ordem, no curso de Ciéncias Sociais, apresentado na Tabela 29, a
modelagem de regressdo multipla foi realizada com 4 (quadro) variaveis, a fim de
atender a relagao de 15 observagdes por variavel. O resultado ajustado da regresséo
(R*=0,171), indicou que 17,1% do CDA foi explicado pelas variaveis preditoras.

No modelo da Tabela 29, destacaram-se as variaveis nota de processo seletivo
(NPS) com (p<0.01) e renda bruta (RB) na faixa de 2 a 3 salarios minimos com
(p<0.05). As demais variaveis nao apresentaram significancia estatistica. Vale
destacar que a variavel RB também demonstrou relevancia nos cursos de
Bacharelados Interdisciplinares e Biotecnologia.

Avariavel NPS apresentou uma associagao positiva, com coeficiente de (0.01),
indicando que um aumento nessa variavel aumenta o CDA. Em contrapartida, a RB
na faixa de 2 a 3 salarios minimos mostrou uma associagéo negativa (-1,98). Isso
sugere que reduzir a renda nessa categoria tende a melhorar o CDA.

Considerando a necessidade de selecionar variaveis para se adequar ao
numero de observacoes, realizou-se o teste de especificacdo de RESET, conforme
localizado no Quadro 26 do Apéndice. De modo complementar, também foram
verificados a auséncia de multicolinearidade, a normalidade, a homoscedasticidade e

a independéncia dos residuos, reportados no mesmo quadro.
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4.2.12 Resultado do curso de Enfermagem

Tabela 30 - Resultado da modelagem do curso de Enfermagem

Preditores Estimativas  Erro Padréo p-valor
(Intercept) 5.97 0.95 <0.001
SEXO [Masculino] -0.18 0.13 0.181
NPS 0.01 0.00 <0.001
RB [1 a2Sm] 0.19 0.19 0.315
RB [2 a 3Sm] 0.27 0.19 0.148
RB [3 a 5Sm] 0.32 0.19 0.091
RB [5a 7Sm] 0.37 0.24 0.121
RB [7 a 10Sm] 0.34 0.24 0.159
RB [10 a 20Sm] 0.76 0.35 0.032
RB [20 a 30Sm] 0.37 0.45 0.423
ID -0.11 0.03 <0.001
COR [Pardo] 0.01 0.13 0.954
COR [Preto] -0.07 0.22 0.763
COR [ND] -0.20 0.32 0.525
IM [linear] -1.15 0.44 0.010
IM [quadratic] 0.46 0.38 0.229
IM [cubic] -0.29 0.35 0.400
IM [4th degree] 0.20 0.29 0.494
IM [5th degree] -0.07 0.17 0.670
TRE [Privada] -0.22 0.11 0.048
AR [Eventual] -0.17 0.24 0.489
AR [Ate 20h] -0.31 0.44 0.484
AR [21 a 30h] 0.33 0.47 0.489
AR [31 a 40h] 0.60 0.28 0.034
AR [Acima 40h] 0.08 0.34 0.814
IEMG 0.06 0.03 0.021
PAND [>=2020] 0.14 0.10 0.169
Observacbes 172
R?/ R? ajustado 0.493/0.402

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

No caso do curso de Enfermagem, foram inicialmente selecionadas 11 variaveis
para a modelagem da regressao multipla linear, mantendo a propor¢gao minima de 15
observagdes por variavel, conforme a Tabela 30. O modelo apresentou um (R?=0.402)
indicando que as variaveis preditoras explicam 40,2% do CDA.

Mostraram-se relevantes neste curso as variaveis nota de processo seletivo
(NPS) e a idade (ID), também identificadas na modelagem geral e em alguns cursos

como Biomedicina, Ciéncia da Computacédo e Ciéncias Bioldgicas. Outros fatores,
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como renda bruta (RB), instrugdo da mae (IM) e tipo de rede de ensino (TRE),
destacaram-se em cursos como o Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e
Tecnologia e Biotecnologia. Ja o fator intervalo ensino médio-graduacao (IEMG)
apresentou significancia apenas no curso de Biotecnologia.

A partir dos resultados, é possivel constatar que a NPS influencia o CDA de
forma positiva, com coeficiente de (0.01), indicando que um aumento nessa variavel
aumenta o CDA. Avariavel RB, na faixa de 10 a 20 salarios minimos, também mostrou
uma associagao positiva, com coeficiente de (0.76), assim como a AR para estudantes
que trabalham entre 31 a 40 horas semanais, com coeficiente de (0.60). Ambos
sugerem que o aumento desses fatores tende a elevar o CDA.

Por outro lado, a variavel IM, na categoria 1€ e escreve, apresentou uma
associagao negativa (-1.15), sugerindo que a redugcdo nesse nivel contribui
positivamente para o resultado do CDA. Da mesma forma, os fatores ID e TRE, na
categoria privada, se associaram negativamente ao CDA, com coeficientes de (-0.11)
e (-0.22), respectivamente, indicando que o aumento da idade esta relacionado a uma
queda no CDA e que um aumento no ensino publico melhora o CDA. A variavel IEMG,
por sua vez, com efeito de (0.06) tende a aumentar o CDA.

Em ultima analise, para adequar a quantidade de observagdes ao total de
variaveis disponiveis, foi executado o teste de especificacdo de RESET. Também
foram realizados testes de hipoteses em relacdo aos pressupostos de
multicolinearidade, normalidade, homoscedasticidade e independéncia dos residuos,

destacados no Quadro 27 do Apéndice.

4.2.13 Resultado do curso de Engenharia Ambiental

Na analise do curso de Engenharia Ambiental, buscou-se modelar uma
regressdo multipla para explorar os fatores relacionados ao CDA, conforme
apresentado na Tabela 53 do Apéndice, porém, as variaveis ndao mostraram
significancia estatistica. Em fung¢ao disso, adotou-se o Teste-t para variaveis com dois
grupos e o teste ANOVA de um fator para aquelas com mais de trés niveis. Para as
variaveis quantitativas, aplicou-se a correlacdo de Spearman, uma vez que somente
o CDA e a nota do processo seletivo (NPS) atenderam ao pressuposto de normalidade,
de acordo com o resultado da Tabela 54 do Apéndice. As variaveis turno (TUR) e fator

pandemia (PAND) nao foram analisadas por conterem apenas um nivel, enquanto cor
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de pele (COR) e atividade remunerada (AR) foram excluidas devido a insuficiéncia de

observagdes em algumas categorias.

Tabela 31 - Teste t de student do curso de Engenharia Ambiental

» CDA Shapiro-Wilk Levene t de Student
Variavel  Grupo N et —
Médio w p-valor F p-valor Estatistica p-valor
Privada 25 7.03
L 0.991 0.976 0.205 0.653 -0.672 0.505
TRE Publica 20 7.18
Nao 44 7.07
Cl ) 0.992 0.989 1.82 0.184 -1.47 0.150
Sim 1 8.20
MG 31 7.02
EST 0.985 0.826 0.00956 0.923 -1.04 0.304
SP 14 7.27
Feminino 23 7.30
SEXO ) 0.977 0.499 3.63 0.064 1.83 0.073
Masculino 22 6.89
la3 10 7.02
QPF ) 0.991 0.979 0.30 0.587 -0.353 0.726
4 oumais 35 7.12
nao 19 7.12
CSH i 0.992 0.987 0.978 0.328 0.183 0.855
sim 26 7.08

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Conforme o p-valor do Teste-t na Tabela 31, ndo foram encontradas diferengas
estatisticamente significativas ao nivel de 5% entre os grupos comparados em relagéo
ao CDA, embora os pressupostos de normalidade e homoscedasticidade tenham sido
validados, considerando as colunas contendo o p-valor (p>0.05). Entretanto, a variavel
relacionada ao sexo dos estudantes apresentou um resultado proximo ao limiar de
significancia, sugerindo uma possivel variagdo no desempenho entre mulheres e
homens, embora essa diferenga tenha sido confirmada estatisticamente ao nivel de
10%.

As demais variaveis analisadas, como tipo de rede de ensino (TRE), cota de
ingresso (Cl), estado de origem (EST), quantidade de pessoas na familia (QPF) e
participagao em cursinho (CSH), nao demonstraram diferengas significativas entre os
grupos. Isso sugere que esses fatores ndo influenciaram o CDA, no curso de

Engenharia Ambiental.
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Tabela 32 - Teste ANOVA do curso de Engenharia Ambiental

L CDA | Shapiro-Wilk Levene ANOVA
Variavel Grupo N Médio —
W  p-valor F p-valor Estatistica p-valor
10 a 20Sm 3 6.51
2a3Sm 4 7.30
RB 3a5Sm 23 7.16 099 0955 156 0.203 0.563 0.691
5a7Sm 7 7.13
7 a1l0Sm 8 6.99
ensino medio 19 7.14
fundamental 13 7.19
P fundamental 3 2 49 0.99 0.923 354 0.023 0.912 0.443
incompleto
superior 10 6.78
ensino Medio 16 7.16
fundamental 8 7.05
IM Tundamenta| 6 707 0.99 0.953 1.88 0.148 0.0501 0.985
incompleto
superior 15 7.07
mae 2 6.52
outros 2 7.08
RS ) 099 0989 0.60 0.622 0.394 0.758
pai 24 7.1
pais 17 7.16
0 35 7.03
PE 1 5 7.12 099 0.937 2.04 0.143 0.987 0.381
2 5 7.55

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Dando sequéncia a analise realizada por meio da Tabela 32, observou-se que
as variaveis destacadas atenderam aos pressupostos de normalidade e
homoscedasticidade (p>0.05) com exce¢cdo da variavel |IP, que apresentou
heterocedasticidade. Entretanto, considerando o p-valor do teste ANOVA, n&o foram
encontradas diferengas estatisticamente significativas ao nivel de 5% entre o CDA e

0s grupos analisados.
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Tabela 33 - Correlagdo de Spearman para o Curso de Engenharia Ambiental

CDA NPS ID IEMG
CDA Rho de Spearman —
al —
p-value —
NPS Rho de Spearman 0.309 —
gl 43 —
p-value 0.039 —
ID Rho de Spearman 0.185 0.142 —
al 43 43 —
p-value 0.223 0.351 —
IEMG Rho de Spearman 0.044 0.176 0.75 *** —
al 43 43 43 —
p-value 0.776  0.249 <.001 —

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
Nota. * p < .05, ** p < .01, *** p <.001

Por ultimo, conforme a Tabela 33, no curso de Engenharia Ambiental, os
resultados n&o indicaram correlagdes significativas entre o CDA e as variaveis Idade
(ID) e Intervalo ensino médio-graduagdo (IEMG). No entanto, observou-se uma
correlagao baixa, mas nao significativa entre a nota de processo seletivo (NPS) e o
CDA (rs=0.309) e uma correlagao alta e significativa entre ID e IEMG (p<0.001; rs=0.75).

4.2.14 Resultado do curso de Engenharia de Minas

No curso de Engenharia de Minas, diversas abordagens foram exploradas para
avaliar a relagdo entre as variaveis e o CDA. Inicialmente, tentou-se modelar uma
regressao multipla, conforme Tabela 55 do Apéndice, porém, os resultados n&o foram
satisfatorios. Em seguida, foram aplicados o Teste-t e ANOVA, apresentados na
Tabela 57 do Apéndice, contudo ambos os testes violaram pressupostos e nao
evidenciaram diferencas estatisticamente significativas. Diante disso, como alternativa,
foi adotada uma abordagem com testes ndo paramétricos, buscando uma maior

adequacao aos dados disponiveis.
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Tabela 34 - Teste U de Mann-Whitney para o curso de

Engenharia de Minas

Varidvel  Grupo N CDA Médio Mediana Estatistica p-valor

Privada 52 6.81 6.89

TRE e 550 0.408
Publica 24 7.01 7.12
Feminino 26 7.07 7.37

SEXO ) 488 0.076
Masculino 50 6.76 6.81
la3 20 6.93 7.01

QPF ) 528 0.706
4 ou mais 56 6.85 7.01
nao 28 7.08 7.12

CSH . 523 0.109
sim 48 6.75 6.8
<2020 74 6.87 7.01

PAND 70 0.910
22020 2 6.96 6.96
Nao 75 6.87 7.01

Cl 35 0.927
Sim 1 7.1 7.1

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Dando continuidade a analise dos resultados, constatou-se que essas variaveis
nao apresentaram diferengas estatisticamente significativas em relagao ao CDA, com
base no p-valor da Tabela 34. No entanto, a variavel sexo foi a que mais se aproximou
de uma diferenca significativa com (p<0.10), sugerindo uma possivel variacdo no
desempenho entre estudantes do sexo masculino e feminino, ao nivel de 10% de
significancia. As demais variaveis, como tipo de rede de ensino (TRE), quantidade de
pessoas na familia (QPF), participagao em cursinho (CSH) e o fator pandemia (PAND),
também foram analisadas, mas ndo demonstraram diferencgas estatisticas relevantes

no contexto avaliado.

Tabela 35 - Teste Kruskall-Wallis para o curso

de Engenharia de Minas

Variavel X2 gl p-valor
EST 6.77 3 0.08
COR 0.987 3 0.80
AR 2.32 3 0.51
RB 5.88 7 0.55
1P 1.44 4 0.84
IM 0.324 3 0.96
RS 3.98 3 0.26
PE 3.98 3 0.26
QT 3.5 3 0.32

Fonte: Dados da Pesquisa (2024).



119

Em relagao a Tabela 35, as variaveis analisadas nao demonstraram diferenca
estatistica em relagdo ao CDA. A variavel estado de origem (EST) obteve um p-valor
de (p<0.10), indicando uma possivel relagdo, embora acima do limite de significancia
de 5%. As demais variaveis, como cor de pele (COR), atividade remunerada (AR),
renda bruta (RB), instrugdo do pai (IP), instrucdo da mae (IM), responsavel pelo
sustento (RS), participacdo econdémica (PE) e quantidade de tentativas (QT),

apresentaram p-valor acima do limite de significancia.

Tabela 36 - Correlagao de Spearman para o Curso de Engenharia de Minas

CDA NPS ID IEMG
CDA Rho de Spearman —
gl —
p-value —
NPS Rho de Spearman 0.024 —
gl 74 —
p-value 0.837 —
ID Rho de Spearman -0.093 0.064 —
gl 74 74 —
p-value 0.423 0.584 —
IEMG Rho de Spearman 0.159 -0.024 0.662 *** —
gl 74 74 74 —
p-value 0.171 0.837 <.001 —

Fonte: Dados da Pesquisa (2024).
Nota. * p < .05, ** p < .01, *** p <.001

Concluindo a analise, a Tabela 36 contendo a matriz de Spearman revelou que
nao houve correlagdes significativas entre o CDA e as variaveis nota de processo
seletivo (NPS), Idade (ID) e intervalo ensino médio-graduacao (IEMG). No entanto,
observou-se uma correlagdo positiva e significativa entre a ID e o IEMG, com
coeficiente de (p<0.001; rs=0.662).
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4.2.15 Resultado do curso de Engenharia Quimica

Tabela 37 - Resultado da modelagem do curso de

Engenharia Quimica

Preditores Estimativas Erro Padrdo p-valor
(Intercept) 4.81 1.29 <0.001
NPS 0.00 0.00 0.065
TRE [Privada] -0.15 0.14 0.270
SEXO [Masculino] 0.04 0.12 0.736
COR [Pardo] -0.21 0.18 0.250
COR [Preto] 0.28 0.42 0.509
COR [ND] -0.18 0.51 0.733
COR [Outros] -0.56 0.70 0.426
AR [Eventual] -0.84 0.30 0.006
AR [Ate 20h] 0.47 0.41 0.250
AR [21 a 30h] 0.59 0.44 0.183
AR [31 a 40h] -0.68 0.34 0.049
AR [Acima 40h] -0.54 0.31 0.082
RB[1 a2Sm] 1.27 0.79 0.109
RB [2 a 3Sm] 1.02 0.76 0.183
RB [3 a 5Sm] 1.13 0.77 0.144
RB[5a7Sm] 0.79 0.78 0.312
RB [7 a 10Sm] 0.97 0.78 0.214
RB [10 a 20Sm] 0.37 0.80 0.648
RB [20 a 30Sm] 1.23 1.04 0.239
IP [linear] 0.21 0.17 0.216
IP [quadratic] -0.05 0.14 0.690
IP [cubic] 0.27 0.13 0.037
IM [linear] -0.47 0.46 0.312
IM [quadratic] 0.22 0.40 0.575
IM [cubic] -0.01 0.26 0.962
IM [4th degree] 0.14 0.17 0.408
PAND [>=2020] -0.99 0.42 0.019
IEMG -0.02 0.05 0.741
Observacdes 164
R? / R? ajustado 0.335/0.198

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Na sequéncia, conforme o modelo de regressao linear multipla apresentado na
Tabela 37, no curso de Engenharia Quimica, identificou-se que, mesmo com um
numero reduzido de 11 variaveis, respeitando a relacdo de 15 observagcdes por
variavel, alguns fatores socioecondmicos apresentaram associag¢des relevantes com
o CDA. A variavel instrugdo do pai (IP) teve suas categorias ajustadas, sendo
redefinidas para fundamental incompleto, fundamental, ensino médio e superior. A
variavel instrugdo da mae (IM) também foi recategorizada como 1é e escreve,

fundamental incompleto, fundamental, ensino médio e superior. O modelo apresentou
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um (R?= 0.198) ajustado, indicando que as variaveis preditoras explicaram 19,8% do
CDA.

Algumas variaveis apresentaram significancia estatistica em relagdo ao CDA,
de acordo com a Tabela 37. A variavel atividade remunerada (AR) na categoria
eventual foi significativa (p<0.01). Na categoria de 31 a 40 horas, o fator AR,
juntamente com a instrugdo do pai (IP) na categoria superior, e a variavel PAND,
referente aos estudantes graduados a partir de 2020, foram significativos (p<0.05). A
nota de processo seletivo (NPS) apresentou valor proximo a significancia (p<0.10).
Além disso, observa-se que o fator AR também foi relevante em outros cursos, como
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, Biomedicina, Biotecnologia e
Enfermagem. Ja o efeito pandemia (PAND) destacou-se no modelo geral e no curso
de Ciéncias Biologicas.

Na analise, a variavel AR na categoria eventual apresentou uma associacao
negativa com o CDA, com coeficiente de (-0.84), indicando que estudantes que
trabalham de forma eventual tendem a apresentar um desempenho académico inferior.
Esse mesmo padréo foi observado na categoria de 31 a 40 horas, com coeficiente de
(-0.68). Ja a variavel PAND, referente aos estudantes formados a partir de 2020,
também exibiu uma associacdo negativa, com coeficiente de (-0.99), indicando um
impacto negativo sobre o CDA. Em contrapartida, a variavel IP, na categoria superior,
apresentou um coeficiente de (0.27), sugerindo que o aumento nesse nivel de
instrucdo do pai esta associado a uma melhora no CDA.

Vale ressaltar que, devido a quantidade de observagdes disponiveis para este
curso, o numero de variaveis foi reduzido, motivo pelo qual utilizou-se o teste de
especificacdo de RESET, apresentado no Quadro 28 do Apéndice. Também foram
analisados os pressupostos de auséncia de multicolinearidade, bem como a
normalidade, a homoscedasticidade e a independéncia dos residuos, apresentados

no mesmo quadro.
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4.2.16 Resultado do curso de Farmacia

Tabela 38 - Resultado da modelagem do curso de Farmacia

Preditores Estimativas Erro Padréo p-valor Preditores Estimativas Erro Padréo p-valor
(Intercept) 3.59 0.73 <0.001 RB [acima 30Sm] -0.34 0.61 0.575
NPS 0.01 0.00 <0.001 IP [linear] -0.49 0.39 0.215
TRE [Privada] 0.06 0.13 0.641 IP [quadratic] 0.54 0.31 0.082
ClI [Sim] 0.37 0.16 0.018 IP [cubic] -0.46 0.36 0.198
EST [BA] -2.63 1.04 0.012 IP [4th degree] 0.34 0.34 0.323
EST [MS] -0.36 0.89 0.683 IP [5th degree] -0.07 0.20 0.746
EST [PR] 0.24 0.97 0.806 IM [linear] -0.48 0.42 0.263
EST [RJ] -0.30 0.53 0.571 IM [quadratic] 0.23 0.32 0.482
EST [SP] -0.21 0.10 0.032 IM [cubic] 0.04 0.40 0.915
SEXO [Masculino] -0.26 0.12 0.038 IM [4th degree] -0.34 0.38 0.375
COR [Pardo] 0.02 0.14 0.878 IM [5th degree] 0.02 0.23 0.932
COR [Preto] -0.03 0.26 0.894 RS [mae] 0.15 0.13 0.271
COR [ND] -0.61 0.44 0.164 RS [pais] 0.11 0.11 0.30
COR [Outros] 0.11 0.38 0.767 RS [estudante] 0.53 0.61 0.385
AR [Eventual] 0.85 0.37 0.022 RS [outros] -0.17 0.25 0.493
AR [Ate 20h] 0.83 0.74 0.264 PE [1] 0.30 0.62 0.629
AR [21 a 30h] 0.76 0.57 0.187 PE [2] -0.23 0.42 0.575
AR [31 a 40h] 0.13 0.48 0.788 PE [3] -0.57 0.37 0.127
AR [Acima 40h] 0.71 0.49 0.15 CSH [sim] -0.09 0.11 0.401
QPF [4 ou mais] -0.14 0.10 0.179 QT [linear] -0.18 0.13 0.177
RB [1 a2Sm] -0.21 0.32 0.519 QT [quadratic] 0.05 0.10 0.616
RB [2 a 3Sm] -0.30 0.32 0.341 QT [cubic] -0.08 0.09 0.385
RB [3 a5Sm] -0.07 0.32 0.822 PAND [>=2020] -0.05 0.10 0.627
RB [5 a7Sm] -0.12 0.33 0.727 IEMG -0.02 0.03 0.491
RB [7 a 10Sm] 0.07 0.35 0.841 Observacbes 435
RB [10 a 20Sm] 0.03 0.39 0.937 .

R? / R? ajustado 0.206/0.103
RB [20 a 30Sm] -0.56 0.52 0.285

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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No tocante a analise dos resultados da regressdo multipla do curso de
Farmacia, apresentada na Tabela 38, o coeficiente ajustado da regressao foi de
(R?=0,103), indicando que o CDA é explicado por 10,3% das variaveis preditoras.
Diferentemente de outros modelos, ndo houve necessidade de reduzir o numero de
variaveis, pois a quantidade de registros foi suficiente para manter a relagdo de 15
observacgodes por elemento.

Os resultados indicaram que algumas variaveis apresentaram significancia
estatistica ao nivel de até 5%, com destaque para a variavel nota do processo seletivo
(NPS), que apresentou uma significancia de (p<0.001). As variaveis cota de ingresso
(Cl), estado de residéncia (EST), especificamente para Bahia e Sdo Paulo, sexo
masculino e atividade remunerada (AR), também mostraram-se significativas (p<0.05).

No curso de Farmacia, assim como em outros cursos, a variavel NPS
demonstrou relevancia, juntamente com as variaveis sexo e atividade remunerada,
que se destacaram nos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e
Tecnologia e Biomedicina. A variavel estado de residéncia (EST) demonstrou
significancia pela primeira vez, o que representa uma nova descoberta neste contexto.

Com base nos resultados, foi possivel observar que a variavel NPS associou-
se positivamente ao CDA, com um coeficiente de (0.01). O fator Cl, na categoria sim,
também demonstrou uma relagao positiva com o CDA, apresentando um coeficiente
de (0.37). Da mesma forma, a variavel AR, na categoria eventual, reportou um
coeficiente de (0.85), indicando que seu aumento corrobora positivamente com o CDA.
Por outro lado, a variavel EST, para as regides BA e SP, apresentou coeficientes
negativos de (-2.63) e (-0.21), respectivamente, sugerindo que uma redugao nesses
niveis tende a aumentar o desempenho académico.

Durante a analise desta modelagem, foi necessario excluir a variavel idade (ID)
por estar altamente correlacionada com a variavel intervalo ensino médio-graduacéao
(IEMG), motivo pelo qual utilizou-se o teste de especificagcdo de RESET. Além disso,
no que se refere aos pressupostos, foram analisadas a presencga de multicolinearidade,
normalidade, homoscedasticidade e independéncia dos residuos, conforme

apresentado no Quadro 29 do Apéndice.



124

4.2.17 Resultado do curso de Fisioterapia

Tabela 39 - Resultado da modelagem do curso de Fisioterapia

Preditores Estimativas Erro Padrdo  p-valor
(Intercept) 58.80 11.54 <0.001
NPS 0.08 0.01 <0.001
TRE [Privada] -2.18 1.35 0.108
CI [Sim] 0.51 1.47 0.727
SEXO [Masculino] -4.35 1.31 0.001
COR [Pardo] -1.54 1.29 0.233
COR [Preto] -2.17 2.13 0.310
COR [ND] -16.27 5.59 0.004
COR [Outros] -2.76 3.86 0.476
ID -1.77 0.29 <0.001
QPF [4 ou mais] 0.10 1.07 0.923
RB [1 a2Sm] -2.77 2.52 0.273
RB [2 a 3Sm] -1.32 2.48 0.596
RB [3 a5Sm] -5.07 2.55 0.048
RB [5 a 7Sm] -5.19 2.76 0.061
RB [7 a 10Sm] -3.16 3.03 0.297
RB [10 a 20Sm] -6.39 3.24 0.050
RB [20 a 30Sm] -3.19 8.06 0.693
IP [linear] -2.33 5.9 0.694
IP [quadratic] 4.72 4.9 0.337
IP [cubic] -5.76 4.3 0.182
IP [4th degree] 3.39 3.52 0.337
IP [5th degree] -0.03 2.11 0.988
IM [linear] -2.53 1.21 0.038
IM [quadratic] 1.44 1.1 0.190
IM [cubic] -0.36 1.14 0.751
CSH [sim] 2.83 1.15 0.015
QT [linear] 2.38 1.3 0.069
QT [quadratic] 1.79 1.07 0.096
QT [cubic] -0.28 1.02 0.786
PAND [>=2020] 0.66 1.12 0.560
Observacbes 268
R?/ R? ajustado 0.428/0.356

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Destarte, para o curso de Fisioterapia, foram realizadas adequacbes nas
variaveis do modelo de regressao linear multipla para atender a orientagdo de 15
observacoes por variavel, conforme a Tabela 39. Nesse contexto, a variavel estado de
residéncia (EST), assim como a variavel turno (TUR), foram retiradas, uma vez que
todos os alunos estiveram matriculados no periodo integral. Além disso, a variavel
instrucdo da mée (IM) foi reagrupada em quatro niveis, sendo: fundamental
incompleto, fundamental, ensino médio e superior).

O modelo inicial, apresentou alta correlagdo entre as variaveis idade (ID) e
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intervalo ensino médio-graduacdo (IEMG), o que demandou novos ajustes na
regressao. Para atender ao teste de especificagao, foi necessario recorrer ao uso da
técnica backward, removendo as variaveis que n&o apresentaram significancia como
atividade remunerada (AR), responsavel pelo sustento (RS) e participagdo econémica
(PE). Além disso, realizou-se uma transformacgao quadratica (X?) na variavel resposta
CDA (Hair Junior et al., 2009). Apés os ajustes, o coeficiente de determinagao ajustado
(R?=0.356) indicou que as variaveis preditoras explicaram 35,6% da variagdo no CDA.
E importante destacar que se essa modelagem tivesse apresentado um alto poder de
explicacao, para fins preditivos, os coeficientes deveriam ser ajustados a previsao.

De acordo com os resultados da Tabela 39, diversas variaveis apresentaram
relevancia estatistica ao nivel de até 5%. Os fatores nota do processo seletivo (NPS)
e idade (ID) foram os mais significativos (p<0.001). As variaveis sexo e cor de pele
(COR) também foram notaveis (p<0.01). Outros fatores, como renda bruta (RB),
instrucdo da mae (IM) e cursinho preparatério (CSH), apresentaram significancia
(p<0.05). Observou-se que as variaveis NPS e ID destacaram-se na maioria dos
cursos, assim como o fator sexo. Os fatores COR e CSH foram destaques no modelo
geral e no Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia. A variavel RB foi
explicativa nos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia,
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, Ciéncias Sociais e Enfermagem,
enquanto a variavel IM foi significativa nos cursos de Biomedicina, Ciéncias Biologicas
e Enfermagem.

Para além dessas constatacdes, a variavel NPS também sinalizou uma relagcao
positiva de (0.08) com o CDA. Em contrapartida, a variavel sexo, na categoria
masculino, reportou uma associagao negativa de (-4.35), sugerindo que estudantes
do sexo feminino maximizam o CDA. A variavel COR, na categoria ndo declarado,
sinalizou uma correspondéncia negativa, com coeficiente de (-16.27), implicando em
uma redugao no CDA. Por outro lado, as faixas de renda bruta entre 3 a 5 salarios
minimos e 10 a 20 salarios minimos demonstraram uma associagao negativa, com
coeficientes de (-5.07) e (-6.39), respectivamente. Esses resultados indicam que um
aumento na variavel RB tende a impactar negativamente o desempenho académico.
No que diz respeito a variavel IM, constatou-se que uma reducao, na categoria ensino
fundamental, impacta positivamente o CDA. Por outro lado, um aumento no fator CSH
para aqueles que fizeram cursinho preparatério tende a melhorar o CDA.

Ressalta-se que o0s ajustes realizados neste modelo viabilizaram a
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especificacdo por meio do teste de RESET. Ademais, foram atestados os
pressupostos de auséncia de multicolinearidade, normalidade, homoscedasticidade e

independéncia dos residuos, conforme apresentado no Quadro 30 do Apéndice.

4.2.18 Resultado do curso de Geografia

Tabela 40 - Resultado da modelagem do curso de Geografia

Preditores Estimativas  Erro Padrdo p-valor
(Intercept) 481 1.54 0.002
NPS 0.01 0.00 0.009
TUR [Vespertino] -1.33 0.31 <0.001
COR [Pardo] -0.50 0.27 0.062
COR [Preto] 0.37 0.38 0.327
COR [ND] 0.02 0.51 0.975
COR [Outros] 0.67 0.77 0.386
ID -0.02 0.02 0.208
AR [Eventual] 0.35 0.35 0.317
AR [21 a 30h] 0.42 0.65 0.516
AR [31 a 40h] -0.75 0.77 0.334
AR [Acima 40h] 0.65 0.70 0.355
PAND [>=2020] 0.01 0.30 0.973
Observacbes 108
R2 / R2 ajustado 0.374/0.295

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

No curso de Geografia, em fungcdo da quantidade limitada de observacgdes e
respeitando o critério de 15 observagdes por variavel, foram definidos os fatores
presentes na Tabela 40 para a modelagem da regresséo linear multipla. Assim, o
modelo ajustado apresentou um (R?=0.295), indicando que as variaveis preditoras
explicaram 29,5% do CDA.

Os resultados da Tabela 40 revelaram que a variavel turno (TUR) na categoria
vespertino foi altamente significativa (p<0.001). A nota do processo seletivo (NPS)
também apresentou significancia ao nivel de (p<0.01). J& a cor de pele (COR) na
categoria pardo reportou (p<0.10). Vale destacar que a variavel TUR havia se
mostrado expressiva apenas no modelo geral.

A variavel TUR, na categoria vespertino, apresentou uma associagao negativa
significativa com o CDA, com coeficiente de (-1.33), sugerindo que os estudantes
desse turno tém um impacto negativo no desempenho académico. A NPS mostrou

uma relagéo positiva, com coeficiente de (0.01), indicando que o aumento nesse fator
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melhora o CDA. Por outro lado, a variavel cor de pele (COR), na categoria pardo,
apresentou um coeficiente negativo de (-0.50), embora sua significancia de (p<0.10)
exceda o limite estatistico de 5%.

Quanto ao diagndstico do modelo, foi realizado o teste de especificacdo de
RESET, considerando a necessidade de adequar o numero de variaveis a quantidade
de observagdes. Ademais, foram analisados os pressupostos estatisticos relativos a
auséncia de multicolinearidade, bem como a normalidade, homoscedasticidade e

independéncia dos residuos, conforme apresentado no Quadro 31 do Apéndice.

4.2.19 Resultado do curso de Medicina

Tabela 41 - Resultado da modelagem do curso de Medicina

Preditores Estimativas Erro Padréo p-valor
(Intercept) 8.05 1.24 <0.001
NPS 0.00 0.00 0.408
SEXO [Masculino] -0.10 0.06 0.112
COR [Pardo] -0.08 0.08 0.297
COR [Preto] -0.21 0.20 0.277
COR [ND] 0.33 0.13 0.015
ID -0.01 0.01 0.148
QPF [4 ou mais] 0.01 0.06 0.904
IM [linear] -0.10 0.08 0.244
IM [quadratic] -0.02 0.08 0.844
IM [cubic] -0.03 0.09 0.741
CSH [sim] -0.18 0.09 0.039
QT [linear] -0.02 0.07 0.752
QT [quadratic] 0.11 0.07 0.097
QT [cubic] 0.09 0.07 0.179
Observacbes 165
R2 / R2 ajustado 0.179/0.103

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

No curso de Medicina, foram selecionadas 11 varidveis para a modelagem
inicial, incluindo o CDA. Contudo, por meio dos testes de pressupostos estatisticos,
foi identificada uma alta correlagao entre as variaveis idade (ID) e intervalo ensino
médio-graduacéo (IEMG), resultando na remogéao desta ultima. Além disso, a variavel
renda bruta (RB) também foi excluida devido a multicolinearidade. O modelo ajustado
resultou em um (R?=0.103), sendo que as variaveis preditoras explicaram 10,3% do
CDA dos estudantes.
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De acordo com os resultados apresentados na Tabela 41, o fator cor de pele
(COR), na categoria ND, foi significativo ao nivel de (p<0.05), assim como a variavel
cursinho preparatorio (CSH). Ja o fator quantidade de tentativas (QT) destacou-se na
categoria 2 (dois), mas ao nivel de 10% de significancia. Os dados revelaram que a
variavel COR apresentou uma relagao positiva com o CDA, com um coeficiente de
(0.33), indicando que o aumento deste coeficiente influencia positivamente o CDA. A
variavel CSH, na categoria sim, apresentou uma associagdo negativa com o CDA,
com um coeficiente de (-0.18), indicando que o desempenho académico foi melhor
entre aqueles que nao fizeram cursinho preparatério.

Em relagdo ao diagndstico, considerando o ajuste na quantidade de variaveis
ao numero de observacbes, utilizou-se o teste de RESET para verificar a
especificacdo do modelo, conforme o Quadro 32 do Apéndice. Quanto aos
pressupostos, foram realizados os testes de multicolinearidade, normalidade,

homoscedasticidade e independéncia dos residuos, apresentados no mesmo quadro.

4.2.20 Resultado do curso de Nutricao

Tabela 42 - Resultado da modelagem do curso de Nutrigdo

Preditores Estimativas Erro Padrdo  p-valor
(Intercept) -233.22 210.21 0.269
NPS 1.65 0.26 <0.001
SEXO [Masculino] -15.53 31.05 0.618
ID -16.56 4.38 <0.001
COR [Pardo] 44.17 24.64 0.075
COR [Preto] -6.70 50.40 0.894
COR [ND] -49.78 94.15 0.598
COR [Outros] -27.34 77.70 0.725
TRE [Privada] -38.25 22.70 0.094
QPF [4 ou mais] -44.52 20.66 0.032
IP [linear] 45.36 89.03 0.611
IP [quadratic] -64.70 74.04 0.383
IP [cubic] 48.40 45.02 0.284
IP [4th degree] -45.98 26.92 0.089
IM [linear] -10.58 64.56 0.870
IM [quadratic] 30.46 55.20 0.582
IM [cubic] -17.22 35.51 0.628
IM [4th degree] -0.02 25.13 0.999
PE [1] 29.45 46.46 0.527
PE [2] 42.70 43.70 0.330
CSH [sim] 5.73 20.35 0.779
PAND [>=2020] 20.82 20.11 0.302
Observacbes 212
R2 / R2 ajustado 0.301/0.223

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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Para o curso de Nutricdo, conforme a Tabela 42, foram selecionadas 14
variaveis. No entanto, o modelo de regressdo multipla apresentou violagdes nos
pressupostos de homoscedasticidade e multicolinearidade, o que exigiu a exclusao
das variaveis atividade remunerada (AR) e renda bruta (RB). Além disso, recorreu-se
a transformacao da variavel resposta CDA, empregando-se uma transformacao ao
cubo (Hair Junior et al., 2009). Assim, caso fosse necessario utilizar esse modelo para
fins preditivos, seria imperativo aplicar a raiz cubica aos coeficientes, conforme
indicado na equacéo apresentada no Apéndice, Quadro 36. Contudo, tal procedimento
nao se faz pertinente neste contexto, dado que o modelo incorporou variaveis sem
significancia estatistica e apresentou um baixo poder explicativo.

Em relag&o aos resultados, a regressao apresentou um coeficiente ajustado de
(R?=0.223), indicando que as variaveis preditoras explicaram 22,3% do CDA. As
variaveis nota de processo seletivo (NPS) e idade (ID) apresentaram significancia ao
nivel de (p<0.001). Ja a variavel quantidade de pessoas na familia (QPF) foi
significativa (p<0.05).

Embora os coeficientes tenham sido alterados devido a transformacao na
variavel resposta CDA, a variavel NPS continuou exercendo um impacto positivo (1.65)
no desempenho académico, sugerindo que um aumento nessa variavel esta
associado a melhores resultados. Em contraste, a variavel ID apresentou um efeito
negativo (-16.56), indicando que o aumento da idade tende a reduzir o CDA. A variavel
QPF, na categoria de 4 ou mais integrantes, também revelou um efeito negativo no
CDA (-44.52), contribuindo para a redugao do desempenho académico. Essa variavel
havia se destacado apenas na modelagem geral.

Em relacao aos testes de robustez, devido a quantidade de dados disponiveis
e ao numero de variaveis, foi utilizado inicialmente o teste de RESET para verificar se
o modelo foi corretamente especificado. Paralelamente, foram analisados os
pressupostos de auséncia de multicolinearidade, normalidade, homoscedasticidade e
independéncia dos residuos, sendo os resultados apresentados no Quadro 33 do

Apéndice.
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4.2.21 Resultado do curso de Odontologia

Tabela 43 - Resultado da modelagem do curso de Odontologia

Preditores Estimativas Erro Padrédo p-valor
(Intercept) 161.88 86.36 0.061
NPS 0.70 0.11 <0.001
EST [BA] -8.29 33.29 0.803
EST [DF] -65.74 59.54 0.270
EST [ES] 32.38 48.58 0.505
EST [GO] -19.33 28.62 0.500
EST [MA] -49.82 50.42 0.324
EST [MT] 57.72 60.32 0.339
EST [PR] -52.86 60.02 0.379
EST [RJ] -9.89 42.30 0.815
EST [SP] -4.10 10.42 0.694
SEXO [Masculino] -36.27 7.84 <0.001
COR [Pardo] -27.47 8.65 0.002
COR [Preto] 5.35 18.61 0.774
COR [ND] 341 25.96 0.895
COR [Outros] 75.66 61.81 0.221
ID -6.90 141 <0.001
AR [Eventual] -16.30 18.24 0.372
AR [Ate 20h] 75.38 38.49 0.051
AR [21 a 30h] -50.60 60.37 0.402
AR [31 a 40h] 63.07 32.75 0.055
AR [Acima 40h] -20.14 50.49 0.690
RS [mae] 12.28 9.41 0.192
RS [pais] 18.46 8.57 0.032
RS [estudante] -24.66 32.04 0.442
RS [outros] 13.40 15.96 0.402
CSH [sim] -38.51 7.98 <0.001
PAND [>=2020] 17.00 7.42 0.022
Observacbes 574
R2 / R2 ajustado 0.238/0.200

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Dando continuidade as analises do modelo de regressao linear multipla do
curso de Odontologia, conforme identificado na Tabela 43, foram realizados ajustes
iniciais para contornar a violagdo do pressuposto de normalidade dos residuos. Para
adequar o modelo, foram eliminadas, por meio da técnica backward, as variaveis:
renda bruta (RB), cota de ingresso (Cl), instrugdo do pai (IP), instrugdo da mae (IM),
quantidade de tentativas (QT), quantidade de pessoas na familia (QPF), participacao
econbmica (PE), tipo de rede de ensino (TRE) e intervalo ensino médio-graduagao
(IEMG). Além disso, procedeu-se a transformagéo ao cubo da variavel resposta CDA,

conforme sugerido por (Hair Junior et al., 2009). Cabe ressaltar que, se esse modelo



131

fosse utilizado para fins preditivos, seria necessario aplicar a raiz cubica aos
coeficientes, conforme indicado no Quadro 37 do Apéndice.

ApOs os ajustes, o coeficiente de determinagao ajustado foi de (R?=0.20),
indicando que as variaveis preditoras explicaram 20% da variagao no CDA. Além disso,
as variaveis nota do processo seletivo (NPS), sexo masculino, idade (ID) e cursinho
(CSH) foram significativas a (p<0.001), sendo esta ultima também relevante na
modelagem geral e nos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e
Tecnologia, Fisioterapia e Medicina. As variaveis responsavel pelo sustento (RS) e
fator pandemia (PAND) apresentaram significancia a (p<0.05). E relevante observar
que a variavel RS ja havia se mostrado significativa na modelagem geral e no
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia. A variavel cor de pele (COR)
destacou-se com (p<0.01).

Os resultados indicaram algumas tendéncias. A variavel NPS demonstrou uma
associagao positiva (0.01), aumentando o CDA. Em contrapartida, o sexo masculino
apresentou uma associagdo negativa (-36.27), assim como a variavel ID (-6.90),
indicando que, a medida que a idade aumenta, o desempenho académico tende a
diminuir. O fator CSH, na categoria sim, também revelou uma influéncia negativa (-
38.51). A variavel responsavel pelo sustento (RS), na categoria pais, com coeficiente
(18.46), corrobora positivamente com o CDA. Ja o fator PAND, com coeficiente de
(17.00), tende a aumentar o CDA. Em contrapartida, o fator COR, nivel pardo (-27.47),
influencia negativamente o CDA.

No que tange ao diagnéstico do modelo, conforme indicado no Apéndice,
Quadro 34, a especificagdo do modelo foi confirmada por meio do teste de RESET.
Em relagdo aos pressupostos, a analise apontou a auséncia de multicolinearidade
entre as variaveis explicativas, bem como o atendimento dos pressupostos de

normalidade dos residuos, homocedasticidade e independéncia dos erros.
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4.2.22 Resultado do curso de Quimica

Tabela 44 - Resultado da modelagem do curso de Quimica

Preditores Estimativas Erro Padrao p-valor
(Intercept) 11.30 1.81 <0.001
NPS 0.01 0.00 0.001
TRE [Privada] 0.05 0.18 0.796
SEXO [Masculino] 0.15 0.18 0.415
ID -0.32 0.06 <0.001
AR [Eventual] -0.33 0.61 0.585
AR [Ate 20h] 0.26 0.83 0.759
AR [21 a 30h] 0.12 0.58 0.833
AR [31 a 40h] -0.31 0.31 0.329
AR [Acima 40h] -0.01 0.84 0.987
RB [1 a 2Sm] 0.21 0.39 0.589
RB [2 a 3Sm] 0.07 0.35 0.831
RB [3 a 5Sm] 0.03 0.34 0.927
RB [5a 7Sm] -0.08 0.37 0.819
RB [7 a 10Sm] -0.55 0.42 0.191
RB [10 a 20Sm] -0.70 0.42 0.097
QT [linear] 1.10 0.35 0.002
QT [quadratic] 0.52 0.26 0.051
QT [cubic] -0.15 0.18 0.408
Observacbes 117
R2 / R2 ajustado 0.418/0.312

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Para o curso de Quimica, a base de dados foi ajustada para incluir 8 variaveis
no modelo de regressao linear multipla, conforme apresentado na Tabela 44. A
variavel idade (ID) se destacou com (p<0.001). As variaveis nota do processo seletivo
(NPS) e quantidade de tentativas (QT) foram significativas com (p<0.01). O coeficiente
de determinagao ajustado foi de (R?=0.312), indicando que as variaveis preditoras
explicaram 31,2% da variagédo no CDA.

Como observado nos modelos anteriores, o fator NPS maximiza o CDA,
conforme o coeficiente (0.01). Da mesma forma, a variavel QT, na categoria de 1 (uma)
tentativa, aumenta o CDA, considerando o coeficiente de (1.10). E relevante observar
que essa variavel havia se sobressaido apenas na modelagem geral. Por outro lado,
a ID tende a reduzir o CDA, de acordo com o valor do regressor (-0.32).

Em relagao aos pressupostos para o curso de Quimica, conforme indicado no
Apéndice, Quadro 35, inicialmente foi realizado o teste de RESET para verificar a
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especificacdo do modelo, considerando o ajuste na quantidade de variaveis. Quanto
aos pressupostos, evidenciou-se a auséncia de multicolinearidade entre as variaveis
explicativas, além da confirmagdo da normalidade, da homocedasticidade e da

independéncia dos residuos.

4.2.23 Fatores influenciadores do desempenho académico

Este trabalho investigou elementos que podem afetar o desempenho
académico, representado pelo CDA. A variavel nota de processo seletivo (NPS),
obtida através da pontuacao do ENEM, € um parametro que mede o desempenho do
aluno no momento de sua entrada na instituicdo, funcionando como um ponto de
partida para entender sua trajetéria no ensino superior. O tipo de rede de ensino (TRE)
considera se o estudante estudou em escolas publicas ou privadas durante o ensino
médio, enquanto a cota de ingresso (Cl) analisa se o aluno se beneficiou de cotas de
admissao.

A variavel estado da federacdo de origem (EST) ajuda a identificar se
diferencgas regionais interferem no CDA, enquanto o turno de estudo (TUR) examina
se o periodo em que o estudante frequentou as aulas pode afetar o seu desempenho.
Ja o sexo e a cor de pele (COR) sao variaveis que observam disparidades entre
géneros e possiveis influéncias socioculturais. A idade (ID), por sua vez, oferece uma
perspectiva sobre a vitalidade e a experiéncia dos estudantes.

A atividade remunerada (AR) analisa se o aluno que trabalha pode apresentar
desempenho superior ou inferior quando comparado aos seus pares. Os fatores
quantidade de pessoas na familia (QPF) e renda bruta (RB) s&o indicadores
socioeconémicos, enquanto o nivel de instrugdo dos pais (IP) e (IM) ajuda a
compreender se a educacao familiar esta relacionada a um melhor CDA.

Por sua vez, o responsavel pelo sustento (RS) mostra quem é o principal
provedor da casa, e a participagdo econdmica (PE) avalia se o estudante contribui
financeiramente para o sustento familiar, o que pode interferir em suas
responsabilidades académicas. Ja o cursinho preparatério (CSH) analisa se o aluno
frequentou um curso preparatorio antes de ingressar na universidade, e a quantidade
de tentativas (QT) reflete a resiliéncia do estudante para ser aprovado em uma
instituicdo de ensino superior.

O fator pandemia (PAND) investiga como a pandemia de COVID-19 influenciou
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o desempenho dos alunos concluintes, enquanto o intervalo entre o ensino médio-
graduacéao (IEMG) considera o tempo que o estudante levou para ingressar no ensino
superior apds concluir o ensino médio.

Dentre as variaveis citadas, a nota de processo seletivo (NPS) se destaca como
a principal forma de ingresso em Instituicbes de Ensino Superior (IES), tanto no
cenario nacional quanto internacional, onde é equivalente ao Grade Point Average
(GPA). Essa variavel é amplamente discutida na literatura académica devido a sua
relevancia na avaliacdo do desempenho prévio dos estudantes e sua relagdo com o
rendimento académico posterior.

A existéncia de uma relagao positiva entre o desempenho no vestibular e o
rendimento académico nas dareas de Exatas e Tecnoldgicas, Bioldgicas e
Humanidades, foi objeto de estudo de Baccaro (2014). Da mesma forma, Santana,
Meireles e Sa (2020) observaram uma correlagao positiva e significativa entre o ENEM
e o rendimento académico. Esses achados refletem boa parte da trajetéria dos
estudantes, de modo que ndo se observam estudos com resultados em sentido
contrario.

Pereira et al. (2015) constataram que alunos com rendimento inferior a 6 (seis)
no vestibular tém duas vezes mais chances de ficarem retidos. E sabido que uma
menor pontuacdo no ENEM esta associada a maiores chances de fracasso na
graduacéo (Silva, 2013). Assim, reforca-se a premissa de que um baixo desempenho
pode desestimular a permanéncia ou até mesmo a conclusdo dos estudos, sendo
esperado, portanto, que uma maior pontuagcdo no exame de ingresso implique em um
melhor rendimento académico (Meurer et al., 2018).

No cenario internacional, também ha relatos de correlagdo positiva entre a
pontuacgdo de ingresso e o indice académico adotado na Universidade Simon Bolivar
(Elvira-Valdés; Pujol, 2012). Aiideia de que a nota de ingresso no ensino superior esta
relacionada ao Coeficiente de Rendimento Académico (CRA), também foi reportada
por Santos et al. (2020), na area de negdcios, do Instituto Politécnico do Cavado e do
Ave (IPCA), em Portugal.

N&o diferente, os estudos de Sulphey; Alkahtani e Syed (2018), assim como os
de Thiele et al. (2016), que utilizaram o GPA e o sistema Universities and Colleges
Admissions Service (UCAS), respectivamente, confirmam essa correspondéncia
positiva e estatisticamente significativa. A nota de admissdo possui uma relagao

consistente com o rendimento académico ao longo dos estudos universitarios, sendo
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um fator indispensavel para prever o sucesso académico (Tejedor, 2003).

Com base nos resultados apresentados e na literatura revisada, observa-se
uma associagao positiva entre a nota de processo seletivo (NPS) e o coeficiente de
desempenho académico (CDA). As evidéncias, tanto em estudos nacionais quanto
internacionais, indicam que a pontuacéao de ingresso € um forte preditor do rendimento
académico ao longo da graduacao.

Nos resultados desta dissertacao, € possivel inferir que a NPS apresenta uma
relagéo significativa no modelo geral, além dos cursos de Bacharelado Interdisciplinar
em Ciéncia e Economia, Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia,
Biomedicina, Biotecnologia, Ciéncias Bioldgicas, Ciéncias Sociais, Enfermagem,
Farmacia, Fisioterapia, Geografia, Nutricdo e Odontologia, e no curso de Quimica.

No tocante a variavel tipo de rede de ensino (TRE), que se refere a rede publica
ou privada onde os alunos cursaram o ensino médio, este € um tema recorrente nas
discussdes sobre qual dessas redes proporciona um melhor rendimento na graduacgao.
Nos achados de Baccaro (2014), reforga-se a ideia de que estudantes oriundos da
rede publica tendem a apresentar melhor desempenho em relacdo aos da rede
privada, especialmente na area de Exatas. Vieira; Nogueira e Souza (2017)
compartilham do mesmo resultado, destacando um coeficiente negativo para alunos
da rede privada.

Essas descobertas ajudam a desmistificar a ideia de que alunos que cursaram
0 ensino médio em escolas privadas tém, necessariamente, um melhor desempenho.
Esse entendimento é sustentado pelos dados obtidos na UNIFAL-MG, especialmente
nos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia, Enfermagem e
Ciéncias Atuariais, e também na modelagem geral, abrangendo todas as areas.

Na analise do resultado do fator cota de ingresso (Cl), comumente observa-se
a existéncia de preconceito em relacdo a ocupacdo de vagas por estudantes
provenientes de escolas publicas ou autodeclarados como pretos e pardos. Embora
beneficiados pelas politicas de cotas e com maior acessibilidade, esses estudantes
sao frequentemente associados a um desempenho académico inferior.

Nesse contexto, a chance de um aluno optante por cotas ficar retido € 4,6 vezes
maior (Pereira et al., 2015). No entanto, na pesquisa de Santana; Meireles e Sa (2020),
nao foram identificadas evidéncias nesse sentido. Por sua vez, Nascimento (2017)
constatou que o rendimento académico dos alunos cotistas foi inferior ao dos nao

cotistas na area de engenharias.



136

Nos achados desta dissertacdo, a variavel Cl apresentou significancia em
relacdo ao CDA no curso de Farmacia com coeficiente positivo, contrariando os
resultados dos estudos de Santana; Meireles e Sa (2020), mas parcialmente em
assercgéao as evidéncias de (Nascimento 2017), que reportou esse tipo de associagéo
na area de exatas, mas com efeito negativo para cotista.

Em seguida, os resultados da anadlise da variavel estado de origem (EST)
sugerem uma escassez de referéncias especificas sobre o rendimento académico. E
mais comum encontrar estudos que tratam dessa tematica no contexto regional, em
vez de estados individualmente.

Elvira-Valdés e Pujol (2012) nao identificaram evidéncias estatisticas na
Universidade Simoén Bolivar que indicassem associagdo entre a origem dos
estudantes, provenientes do Estado Vargas ou de outros estados, e o desempenho
académico. No entanto, no presente estudo, foi identificada uma relagao
estatisticamente significativa entre as variaveis CDA e EST no curso de Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Economia para a unidade da federacdo RJ, e no curso
de Farmacia para os estados BA e SP, ambos apresentando coeficientes negativos.
Dessa forma, em contraposigao aos resultados apresentados por Elvira-Valdés e Pujol
(2012), evidenciou-se relagao significativa entre o CDA e o0 EST.

Quanto aos resultados do fator turno (TUR), € de conhecimento geral que
alunos que optam pelo periodo noturno, frequentemente enfrentam desafios
adicionais, como a necessidade de conciliar trabalho e estudo. Por outro lado,
acredita-se que os estudantes em periodo integral podem usufruir de um ambiente
académico mais favoravel ao aprendizado, o que tende a se refletir em melhores
resultados.

Nos estudos de Pereira et al. (2015), constatou-se que os alunos matriculados
no periodo noturno apresentavam 59,7% mais chances de serem retidos, prolongando
sua permanéncia na instituigdo. Em contrapartida, Moura; Miranda e Pereira (2015)
observaram que o desempenho dos estudantes do turno noturno foi significativamente
superior ao daqueles em periodo integral, no curso de Ciéncias Contabeis. Esse
achado é corroborado pelos resultados de Bordim et al. (2024), os quais indicam que
o estudo em periodo parcial pode influenciar positivamente o desempenho académico.

Nesta dissertacao, a variavel TUR mostrou-se significativa na modelagem geral
dos cursos, juntamente com o curso de Geografia. Constata-se que existe uma

associacao negativa entre TUR e CDA, convergindo em alguma medida com os
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resultados de Pereira et al. (2015). Os autores constataram que alunos do periodo
noturno tém 59,7% mais chances de ficarem retidos.

Paula e Farias (2023) também relataram que alunos do turno noturno obtiveram
desempenho inferior no curso de Ciéncias Contabeis em seus estudos. Esse resultado
reforca a ideia de que a escolha pelo turno integral ou noturno para se obter um
desempenho melhor pode depender tanto da natureza do curso quanto do perfil do
estudante.

Na analise da variavel sexo, observa-se uma vasta literatura sobre essa
caracteristica. A premissa inicial € de que o género feminino tende a apresentar melhor
desempenho académico em relagdo ao masculino. No entanto, algumas nuances
podem ocorrer em cursos das areas de exatas (Nascimento, 2017).

Na tese de Baccaro (2014), evidenciou-se que, em todas as areas, a redugao
na participagado do sexo masculino melhora o rendimento académico. Esse resultado
também estd em consonédncia com outras pesquisas. No estudo de Nierotka;
Bonamino e Carrasqueira (2023), observou-se que os homens tém 80% mais chance
de evadir e 63% menos chance de concluir os estudos. Resultados semelhantes foram
encontrados por Bordim et al. (2024), ao identificar que a diminuigao da participacao
masculina melhora o rendimento académico em diversas areas. Mais ainda, em um
estudo realizado pela Universidade de Liverpool, foi constatado que as mulheres tém
58% mais chance de alcancar um bom desempenho (Thiele et al., 2016).

Os achados de Chieh (2018) também corroboram com a informagéo de que as
mulheres tendem a ter melhor desempenho e maiores chances de concluir o programa
de estudos. De modo geral, esses resultados sugerem que o género feminino
apresenta melhor desempenho ou maiores chances de se destacar academicamente.

Por outro lado, Santos; Cunha e Hein (2017) demonstraram que, no curso de
Ciéncias Contabeis da Universidade Regional de Blumenau (FURG), quanto maior a
participagao feminina, menor a probabilidade de obter conceito 6timo. Wrigley-Asante,
Ackah e Frimpong (2023), por exemplo, destacam que os homens tendem a ter melhor
desempenho em disciplinas como fisica e quimica. Da mesma forma, Garrido (2015)
também informou que o sexo masculino exerce influéncia direta no rendimento
académico dos estudantes, na area de matematica.

Na analise de El Refae; Kaba e Eletter (2021), observou-se que 0 sexo
masculino contribui de forma positiva em areas como engenharia, farmacia, negocios,

direito, educagao e comunicacdo no GPA. Esse resultado € pertinente, uma vez que
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esteredtipos vinculados a participagdo feminina em determinadas areas podem
influenciar na escolha de carreiras. Embora a preferéncia por género na escolha de
cursos em diferentes areas se mantenha estavel, ha uma tendéncia de maior
participagdo feminina nas areas de humanidades e saude (Ferrdo; Almeida, 2019).
Portanto, é possivel inferir que o sexo influencia de forma negativa o CDA nos cursos
de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia, Bacharelado Interdisciplinar
em Ciéncia e Tecnologia, Biomedicina, Farmacia, Fisioterapia e Odontologia, mas
associa-se positivamente no curso de Ciéncia da Computagcdo na UNIFAL-MG,
alinhado com os resultados de (Garrido, 2015; Nascimento, 2017).

No que se refere a variavel cor de pele (COR) estar condicionada ao
desempenho do estudante, a literatura respalda essa relagdo com varios estudos.
Historicamente, a populacédo negra ou parda enfrenta grandes desafios relacionados
a desigualdade econémica, discriminagao e preconceito. As descobertas de Baccaro
(2014) revelam que estudantes brancos tendem a se destacar em termos de
rendimento. A autora, nesse contexto, ressalta a importancia de investigar politicas
afirmativas e implementar mecanismos de apoio. Isso foi mais evidente nas areas de
exatas, tecnoldgicas e humanidades.

Vieira, Nogueira e Souza (2017) identificaram, na Universidade Federal do
Semiarido (UFERSA), Campus Pau dos Ferros, que estudantes brancos
apresentaram melhores indices de rendimento académico. Da mesma forma, a tese
de Nascimento (2017) constatou que estudantes pretos ou pardos apresentaram
rendimento inferior na Universidade Federal da Bahia, especialmente na area de
exatas. Na pesquisa de Garrido (2015), o resultado destaca que estudantes brancos
tém uma maior influéncia sobre o desempenho académico. Essas diferengas entre
etnias também se manifestam em instituigcdes internacionais, como na Universidade
de Liverpool (Thiele et al., 2016).

Tais disparidades podem estar relacionadas ao acesso desigual a recursos
educacionais, além de fatores socioeconémicos familiares, como a renda familiar, por
exemplo. Como apresentado em alguns modelos deste estudo, ao associar o CDA a
variavel COR, foi observada uma relacdo negativa nos cursos de Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, Fisioterapia e Odontologia, corroborando
com os resultados de (Baccaro, 2014; Nascimento, 2017; Vieira; Nogueira; Souza,
2017). No entanto, no curso de Medicina essa associacgao foi positiva na categoria néo
declarados (ND).
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No que diz respeito a variavel idade (ID), deduz-se que a maior capacidade de
concentracdo e o vigor da juventude, aliados a menores responsabilidades, como
trabalho e familia sdo fatores determinantes para o melhor rendimento dos estudantes
mais jovens (Nascimento, 2017).

Na area de Exatas e Tecnoldgicas, Baccaro (2014) conclui que, quanto menor
a idade do estudante, melhor € o seu desempenho. Ressalta-se que, em alguns casos,
nao € apenas a faixa etaria que influencia, mas sim o fato de que idades menores,
associadas a notas ou pontuagdes mais baixas, aumentam a chance de abandono
(Chieh, 2018).

Dito isso, a maior parte dos estudos n&o apresenta dados contraditorios quanto
ao fato de que, a medida que a idade aumenta, as chances de conclusao diminuem e
o risco de evasao cresce, 0 que leva a inferéncia de que estudantes mais experientes
tendem a apresentar rendimento académico inferior (Nierotka; Bonamino;
Carrasqueira, 2023; Paula; Farias, 2023; Santos; Cunha; Hein, 2017; Silva, 2013).
Além disso, em termos de aprendizado, os habitos de estudo, a familiaridade com
recursos tecnologicos e o conhecimento académico costumam se destacar mais entre
os estudantes mais jovens (Casiraghi et al., 2020).

E importante destacar que essa relacdo entre idade e rendimento estudantil
nao deve ser vista como regra geral, pois ha casos em que essa associagao pode nao
se confirmar (Amaro; Beuren, 2018; Santana; Meireles; Sa, 2020). Com efeito, no
presente estudo, foi encontrada uma associagdao negativa e significativa entre as
variaveis ID e CDA na maioria dos cursos, o que esta em consonancia com as
descobertas de outros trabalhos (Baccaro, 2014; Chieh, 2018; Nascimento, 2017;
Nierotka; Bonamino; Carrasqueira, 2023; Paula; Farias, 2023; Santos; Cunha; Hein,
2017).

Uma outra variavel analisada diz respeito a atividade remunerada (AR).
Conforme mencionado nesta dissertacao, a conciliacéo entre estudo e trabalho pode
influenciar o rendimento académico, tornando a vida académica mais desafiadora
(Silva, 2013). Embora essa dicotomia entre trabalho e desempenho possa variar
conforme a carga horaria e compromisso académico, estudos indicam que alunos com
renda propria tendem a apresentar resultados inferiores, além de maiores taxas de
reprovacoes e retengdes (Paula; Farias, 2023; Santana; Meireles; Sa, 2020).

Nesse contexto, os dados obtidos nesta pesquisa, ao revelarem associacdes

negativas entre os fatores CDA e AR, corroboram as informacgdes apresentadas (Paula;
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Farias, 2023; Santana; Meireles; Sa, 2020). Contudo, para os cursos da area da saude,
como Biomedicina, Enfermagem e Farmacia, e também para o Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, essa relagdo foi positiva. Ja no curso de
Engenharia de Minas, foi observado um efeito negativo. Por outro lado, ha situacdes
em que o trabalho pode néao interferir significativamente no tempo dedicado aos
estudos, ou seja, essa correlagao entre trabalho e estudo pode nao existir (Amaro;
Beuren, 2018).

Em relagdo a variavel quantidade de pessoas na familia (QPF), é de senso
comum que familias maiores tendem a gerar mais demandas no ambiente doméstico,
aléem de reduzir o tempo disponivel para os estudos. A quantidade de membros,
especialmente o numero de irmaos, tem sido associada ao desempenho académico
(Garrido, 2015). Nessa perspectiva, espera-se que um menor numero de pessoas no
lar do estudante possa resultar em um melhor desempenho académico (Bittencourt;
Maria; Bertolin, 2022).

No entanto, essa variavel pode gerar interpretagdes ambiguas, uma vez que
alguns formularios de pesquisas solicitam a quantidade de membros com renda na
residéncia, enquanto outros consideram apenas o numero total de pessoas. Nos
achados de Bordim et al. (2024), a primeira opg¢ao apresentou significancia. Mas ha
casos em que nao € possivel identificar essa associacao (Amaro; Beuren, 2018).

Neste estudo, os resultados diferem dos apontados por esses autores em
ambos os aspectos. No curso de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia,
o coeficiente observado foi positivo, sugerindo que, a medida que a quantidade de
membros na familia aumenta, o CDA também melhora. Por seu turno, o curso de
Nutricdo apresentou efeito oposto, indicando que um menor numero de pessoas na
residéncia pode melhorar o CDA.

A variavel renda bruta (RB) se apresenta de forma emblematica, pois, em
alguns casos, nao se verificou uma relagao estatisticamente significativa entre esse
fator e resultados académicos (Amaro; Beuren, 2018; Baccaro, 2014; Casiraghi et al.,
2020; Santana; Meireles; Sa, 2020; Vieira; Nogueira; Souza, 2017). Quando esse tipo
de correspondéncia é identificado, o desempenho costuma ser mais elevado entre os
alunos que néo possuem renda (Bordim et al., 2024).

A auséncia ou reducao de renda deve ser considerada um fator determinante
para O sucesso académico, uma vez que os estudantes em situacdo de

vulnerabilidade social estdo mais propensos a evasado (Paula; Farias, 2023). Em
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alguns casos, essa ideia se opde em alguma medida aos achados de Garrido (2015)
e Nascimento (2017) que apontam que alunos em dificuldades econdmicas também
podem se dedicar mais e apresentar melhores resultados.

Os achados deste estudo indicaram uma associagéo positiva entre o CDA e a
variavel RB nos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia,
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, em varias faixas de renda, e
Enfermagem, na categoria entre 10 e 20 salarios minimos. Em contrapartida, uma
relacdo negativa foi observada nos cursos de Biotecnologia, Fisioterapia e Ciéncias
Sociais. No curso de Biotecnologia, a redu¢ao na renda entre intervalos distintos até
20 salarios minimos apresentou correspondéncia negativa com o CDA. Ja no curso
de Fisioterapia, a renda entre 3 e 5 salarios minimos e entre 10 e 20 salarios minimos
também mostrou uma relagdo negativa com o CDA. No curso de Ciéncias Sociais,
uma redugao na renda entre 2 e 3 salarios minimos também resultou em melhor
rendimento dos alunos. E relevante notar que redugées em faixas intermediarias estéo
em consonancia com a pesquisa de Nascimento (2017).

Quanto as variaveis nivel de instru¢cdo do pai (IP) e da mae (IM), a premissa
inicial € de que pais com maior nivel de escolaridade tendem a transmitir
conhecimento e reforcar a importadncia da educacédo na trajetéria académica dos
estudantes. Embora alguns estudos nao tenham identificado uma associagao
significativa entre o desempenho académico e o nivel de instrugdo dos pais (Amaro;
Beuren, 2018; Baccaro, 2014). Outros trabalhos sugerem evidéncias de que a
educacado dos pais contribui para o aprendizado (Vieira; Nogueira; Souza, 2017).
Embora essas variaveis nem sempre apresentem um grande poder explicativo em
modelos de regresséao (Tejedor, 2003).

De acordo com essas informacdes, os resultados desta pesquisa revelaram
que as variaveis instrugao do pai (IP) e instrugédo da mae (IM) apresentaram diferengas
estatisticamente significativas no curso de Ciéncias Atuariais. A variavel IP mostrou
tanto efeitos negativos quanto positivos no curso de Biotecnologia, enquanto no curso
de Engenharia Quimica, houve uma associagao positiva. Por outro lado, a variavel IM
apontou associag¢des negativas na modelagem geral e nos cursos de Biomedicina,
Enfermagem e Fisioterapia, além de efeitos negativos e positivos no curso de Ciéncias
Biologicas. Observou-se que uma elevagao nas categorias de ensino fundamental
incompleto no curso de Biotecnologia e ensino superior no curso de Engenharia

Quimica resultou em melhor desempenho académico, corroborando com os achados
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de outros estudos (Vieira; Nogueira; Souza, 2017).

Em relagao as questdes socioecondmicas, a variavel responsavel pelo sustento
(RS) sugere que, quando os pais ou familiares assumem essa responsabilidade,
espera-se que o estudante tenha mais tempo para se dedicar aos estudos. Por outro
lado, quando o aluno contribui financeiramente ou se torna o principal provedor, seu
desempenho académico pode ser comprometido. Nesta pesquisa, identificou-se uma
associagao positiva para essa variavel no modelo geral, abrangendo todos os cursos,
e no curso de Odontologia. No Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia,
observou-se um efeito negativo. E importante destacar que, em ambos os casos, os
resultados sao contrarios a outros estudos (Amaro; Beuren, 2018).

A variavel participagdo econémica (PE), entendida como o envolvimento do
estudante em atividades remuneradas ou na contribuicdo para a renda familiar,
apresenta desafios, uma vez que essa autonomia financeira pode comprometer o
desempenho estudantil. Os resultados desta dissertagao identificaram associag¢des
estatisticas tanto positiva quanto negativa entre o CDA e a participagdo econémica do
estudante na modelagem geral e no curso de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia
e Tecnologia. Esses achados contrastam com o trabalho de Amaro e Beuren (2018),
mas corroboram com a pesquisa de Abbas e Lopes (2020) com discentes do curso de
Ciéncias Contabeis.

Apesar da variavel cursinho preparatério (CSH) estar associada ao CDA,
espera-se que estudantes que frequentam cursos preparatérios estejam mais bem
preparados para desenvolver uma base solida de conhecimento ao longo da
graduacao. Os achados revelaram que os cursos de Bacharelado Interdisciplinar em
Ciéncia e Tecnologia, Medicina e Odontologia, assim como o modelo geral de
regressao, apresentaram uma relagdo negativa entre aqueles que fizeram cursinho e
o desempenho académico nas areas da saude e engenharia. Esses resultados estao
parcialmente alinhados aos de Baccaro (2014), que evidenciou essa associagao na
area de exatas. Em contrapartida, o curso de Fisioterapia apresentou uma relacéo
positiva com o CDA.

Na sequéncia, a variavel quantidade de tentativas (QT) pode estar relacionada
tanto ao conhecimento adquirido durante o ensino médio, especialmente no que diz
respeito a qualidade da formacao, quanto a resiliéncia do estudante ao persistir no
processo seletivo. Para estudantes que realizam um maior numero de tentativas de

ingresso, o rendimento académico tende a ser mais baixo (Baccaro, 2014).
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Essa variavel apresentou significancia com efeito positivo no modelo geral,
abrangendo todos os cursos de bacharelado analisados neste estudo e no curso de
Quimica, divergindo dos achados de Baccaro (2014). Ou seja, espera-se um melhor
desempenho académico a medida que aumenta o numero de tentativas realizadas
pelo aluno para ingressar na instituigao.

Acerca da variavel intervalo ensino médio-graduacao (IEMG), espera-se que
uma redugao nesse intervalo resulte em um melhor rendimento académico. Pesquisas
que analisam esse fator geralmente utilizam indicadores externos, como o ENADE.
Bittencourt; Maria e Bertolin (2022) identificaram uma associagao significativa e
positiva entre esse intervalo e o desempenho dos estudantes do curso de Pedagogia
na edicdo do ENADE de 2017. De forma semelhante, os resultados deste estudo
corroboram com esses achados, evidenciando uma associagao positiva no curso de
Enfermagem.

Em sintese, no que diz respeito ao fator (PAND), ndo foram encontradas
comparagdes na literatura sobre o rendimento académico dos alunos antes e depois
da pandemia, seja por meio de variaveis dummy ou métricas que mensurem 0s
desafios enfrentados durante o periodo pandémico. Em cursos como Engenharia
Ambiental, Engenharia de Minas, Engenharia Quimica e Medicina, conforme
demonstrado no Grafico 10, a distribuicado das observagdes apresentou um grande
desbalanceamento, o que pode comprometer a interpretacdo dos resultados. No
entanto, a investigacdo deste fator no presente estudo oferece uma contribuicdo
relevante para a compreensdao dos efeitos da pandemia sobre os estudantes
concluintes de bacharelado nos cursos de Ciéncias Biologicas, Odontologia e na
modelagem geral, mostrando um efeito positivo, onde o desempenho foi melhor para
graduados a partir de 2020, corroborando os resultados da pesquisa de El Refae;
Kaba e Eletter (2021), na Al Ain University, Emirados Arabes Unidos. Em contrapartida,
no curso de Engenharia Quimica, observou-se um efeito negativo, sendo o

desempenho melhor entre os estudantes que se formaram antes de 2020.
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Curso ‘NPS ‘TRE‘ Cl ‘EST‘TUR ‘ SEXO ‘ COR‘ ID ‘AR ‘ QPF‘ RB ‘ IP ‘ IM ‘ RS ‘ PE ‘ CSH ‘ QT ‘PAND ‘ IEMG
Modelo geral 0 00 0 6 0 H H 0 H ®
Administracédo Publica
E.C(I)r:]ts:gi.aem Ciéncia e 0 ) © +)
eolegia Cnee *) NI C IO CIECINC
Biomedicina (+) (-) () ()
Biotecnologia (+) () 6 (e
Ciéncia da Computagéo (+) )
Ciéncias Atuariais
Ciéncias Bioldgicas (+) ) (+) e (-) (+)
Ciéncias Econdmicas ()
Ciéncias Sociais (+) )
Enfermagem GIEG) () () () () )
Engenharia Ambiental
Engenharia Quimica
Engenharia de Minas ) (+) ()
Farmécia (+) +) () ) (+)
Fisioterapia (+) OO0 () () (+)
Geografia (+) ()
Medicina (+) ()
Nutrigéo (+) () ()
Odontologia (+) () () () ) () (+)
Quimica (+) () +)

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).

Nota: * Nota de processo seletivo (NPS), Tipo de rede de ensino (TRE), Cota de ingresso (Cl), Estado de residéncia (EST), Turno (TUR), Sexo, Cor de pele
(COR), Idade (ID), Atividade remunerada (AR), Quantidade de pessoas na familia (QPF), Renda bruta (RB), Instrugdo do pai (IP), Instrugdo da mae (IM),
Responsével pelo sustento (RS), Participacao econdmica (PE), Cursinho (CSH), Quantidade de tentativas (QT), Efeito pandemia (PAND), Intervalo ensino

médio-graduacao (IEMG).
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4.2.24 Resultados das hipéteses da pesquisa

A seguir, sdo apresentados os resultados das hipoteses formuladas neste
estudo, com o objetivo de avaliar as relagdes entre as variaveis pesquisadas e sua
influéncia no desempenho académico, medido pelo CDA.

H1: Existe associagao entre nota de processo seletivo (NPS) e desempenho
académico (CDA). Os resultados indicaram uma associagao positiva e significativa
entre as variaveis, sendo aceita essa hipotese tanto na modelagem geral quanto nos
cursos de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia, Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, Biomedicina, Biotecnologia, Ciéncias
Biologicas, Ciéncias Sociais, Enfermagem, Farmacia, Fisioterapia, Geografia,
Nutrigdo, Odontologia e Quimica.

H2: Existe associagao entre tipo de rede de ensino (TRE) e desempenho
académico (CDA). Como era esperada uma relagao tanto positiva quanto negativa, a
hipétese foi aceita, confirmando o efeito negativo nos cursos de Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Economia, Enfermagem e na modelagem geral. No curso
de Ciéncias Atuariais, foi observada uma diferenca estatistica significativa.

H3: Existe associagao entre cota de ingresso (Cl) e desempenho académico
(CDA). Considerando que era esperado um efeito negativo, a hipotese foi aceita com
ressalva apenas no curso de Farmacia, que evidenciou uma associa¢ao positiva entre
estudantes cotistas e o CDA.

H4: Existe associacao entre UF de residéncia (EST) e desempenho académico
(CDA). Nao havia uma expectativa quanto ao sinal do efeito nessa relagdo. Os
resultados indicaram uma associagado significativa e negativa, sendo aceita essa
hipétese nos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia e
Farmacia.

H5: Existe associagao entre turno (TUR) e desempenho académico (CDA). O
efeito aguardado era negativo, e os resultados confirmaram essa expectativa.
Portanto, a hipétese foi aceita tanto no modelo geral quanto no curso de Geografia.

H6: Existe associacédo entre sexo e desempenho académico (CDA). O efeito
esperado para essa hipétese era negativo, e essa relagao foi confirmada no modelo
geral, no Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia, no Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, além dos cursos de Biomedicina, Farmacia,

Fisioterapia e Odontologia. No entanto, o curso de Ciéncia da Computagéo revelou
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um efeito oposto, com uma associagao positiva entre essas variaveis. Mesmo com
essa ressalva, a hipétese foi aceita.

H7: Existe associagdo entre cor de pele (COR) e desempenho académico
(CDA). O efeito aguardado para essa hipotese era negativo. Os resultados
confirmaram essa expectativa no modelo geral e nos cursos de Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, Fisioterapia e Odontologia, mas no caso da
Medicina, o efeito foi contrario ao esperado, com uma associagao positiva atribuida a
categoria ndo declarado. Mesmo com essa ressalva, a hipotese foi aceita.

H8: Existe associagao entre idade (ID) e desempenho académico (CDA). O
efeito esperado para essa hipotese era negativo, e os resultados confirmaram essa
expectativa. A hipétese foi aceita no modelo geral e nos cursos de Biomedicina,
Biotecnologia, Ciéncia da Computacao, Ciéncias Biologicas, Ciéncias Econémicas,
Enfermagem, Fisioterapia, Nutricdo, Odontologia e Quimica.

H9: Existe associagdo entre atividade remunerada (AR) e desempenho
académico (CDA). O efeito esperado para essa hipdétese era negativo, contudo, foi
observada uma relagdo positiva nos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em
Ciéncia e Tecnologia, Biomedicina, Enfermagem e Farmacia. No entanto, no curso de
Engenharia Quimica essa relagado foi negativa, sendo essa hipotese aceita com
ressalva.

H10: Existe associagcdo entre quantidade de pessoas na familia (QPF) e
desempenho académico (CDA). O efeito esperado para essa hipétese era negativo, o
que foi confirmado no curso de Nutrigdo, contudo, no curso de Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, o efeito observado foi positivo. Com essa
ressalva, a hipbtese foi aceita.

H11: Existe associagdo entre renda bruta (RB) e desempenho académico
(CDA). Para essa hipotese, o efeito esperado era tanto positivo quanto negativo. Nos
cursos de Biotecnologia, Ciéncias Sociais e Fisioterapia, o efeito foi negativo,
enquanto nos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia,
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia e Enfermagem foi positivo,
sendo aceita a hipodtese.

H12: Existe associagao entre instrugdo do pai (IP) e desempenho académico
(CDA). O efeito esperado para essa hipotese era positivo, o que foi confirmado no
curso de Engenharia Quimica. No curso de Biotecnologia, foi evidenciada uma relagao

tanto positiva quanto negativa. Além disso, também foi comprovada diferenca
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estatistica entre essas variaveis no curso de Ciéncias Atuariais. Assim, a hipotese H12
foi aceita.

H13: Existe associagao entre instrugdo da mae (IM) e desempenho académico
(CDA). O efeito esperado para a hipotese H13 era positivo, no entanto, foram
encontradas associa¢des negativas no modelo geral e nos cursos de Biomedicina,
Enfermagem e Fisioterapia. No curso de Ciéncias Bioldgicas, a relacdo observada foi
tanto positiva quanto negativa. Além disso, foi comprovada diferencga estatistica entre
essas variaveis no curso de Ciéncias Atuariais. Sendo assim, essa hipotese foi aceita.

H14: Existe associagao entre responsavel pelo sustento (RS) e desempenho
académico (CDA). O efeito esperado para a hipotese H14 era negativo, sendo essa
relagdo observada no curso de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia.
No entanto, no modelo geral e no curso de Odontologia, o efeito observado foi positivo.
Mesmo assim, a hipétese foi aceita.

H15: Existe associacao entre participacdo econémica (PE) e desempenho
académico (CDA). Para a hipdétese H15, o efeito esperado era negativo. Essa
associacido foi observada no curso de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e
Tecnologia, contudo na modelagem geral o efeito foi positivo.

H16: Existe associacgao entre cursinho (CSH) e desempenho académico (CDA).
O efeito esperado para essa hipotese era negativo. Esse resultado foi confirmado no
modelo geral, no curso de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia € no
curso de Medicina e Odontologia. No curso de Fisioterapia, o efeito observado foi
positivo. Mesmo com essa ressalva, a hipotese foi aceita.

H17: Existe associacdo entre quantidade de tentativas (QT) no processo
seletivo e desempenho académico (CDA). O efeito esperado para a hipétese H17 era
negativo. Essa associacéao foi observada no modelo geral e no curso de Quimica com
efeito contrario ao esperado. Ainda assim, a hipétese foi aceita.

H18: Existe associagao entre o intervalo no ensino médio-graduagéao (IEMG) e
o desempenho académico (CDA). O efeito aguardado para essa hipotese era negativo.
No entanto, no curso de Enfermagem, o efeito observado foi positivo. Ainda assim, a
hipotese foi aceita.

H19: Existe associagdo entre o periodo pré e poés-pandemia (PAND) e o
desempenho académico (CDA). O efeito esperado negativo foi confirmado para o
curso de Engenharia Quimica, sendo a hipotese aceita. No entanto, o efeito foi

contrario no modelo geral e nos cursos de Ciéncias Biologicas e Odontologia.
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5 PROPOSTA DE INTERVENGCAO

Com base nos dados coletados ao longo desta pesquisa, torna-se providencial
a implementacdo de uma proposta de intervengdo para consolidar os resultados
obtidos e assegurar sua aplicagao pratica. Esta intervengao nao busca apenas validar
os achados, mas também transforma-los em ag¢des concretas, que estejam alinhadas
as necessidades institucionais da UNIFAL-MG.

Em diversos estudos desenvolvidos em universidades, o desempenho
académico tem sido amplamente investigado, sendo reconhecido como um indicador
fundamental para a compreensao da trajetoria dos estudantes dentro das instituicoes
de ensino superior. Representado, neste caso, pelo Coeficiente de Desempenho
Académico (CDA), o rendimento do aluno é um reflexo das relagées multifacetadas
entre variaveis socioeconémicas, institucionais e pessoais e seu proprio desempenho.

Pesquisas indicam que fatores como condi¢gées socioecondmicas, nivel de
instrugdo dos pais, infraestrutura académica, metodologia de ensino e ambiente social
exercem influéncia direta no sucesso dos estudantes (Meira; Kurcgant, 2009; Santos,
2002). A compreensao aprofundada desses elementos permite as universidades nao
apenas monitorar o progresso dos discentes, mas também ajustar politicas e praticas
educacionais para promover uma formag¢ao mais inclusiva e eficaz. Por essas razoes,
compreender os fatores que influenciam essa questdo é extremante valido para
qualquer instituicdo, ndo apenas como conhecimento, mas como uma ferramenta de
planejamento estratégico. Isso visa melhorar continuamente a qualidade do ensino,
criando um ambiente mais favoravel para o desenvolvimento dos estudantes.

Nesse sentido, como proposta de intervencdo sera elaborado um relatério
técnico sobre os fatores que influenciam o desempenho académico nos cursos de
bacharelado da UNIFAL-MG, com o propésito de corroborar com o diagndstico e o
monitoramento de informagdes relacionadas aos ingressos e egressos.

A dificuldade de obter informagdes sobre a trajetoria estudantil a partir de
diferentes sistemas de informagao, como o sistema académico e o de pesquisa de
alunos, somada a problematica da auséncia de dados, evidencia a necessidade de
integrar essas bases de dados para permitir um acompanhamento em tempo real por
parte dos gestores.

A falta de comunicagao entre os sistemas de informagdo na UNIFAL-MG torna

a analise dos determinantes académicos mais demorada, devido as diferentes
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solicitagcdes entre setores conforme a quantidade de dados a ser investigada. Além
disso, a auséncia de integracao leva a problemas como a duplicagao de esforgos,
perda de informacdes importantes e dificuldades no compartilhamento de dados entre
agentes ou setores, limitando uma compreensao mais aprofundada sobre essa linha
de pesquisa.

E importante observar que esta proposta de intervengdo esta em consonancia
com o indicador (G6) - Informatizar, automatizar e aprimorar processos estratégicos
para a instituicdo, sob responsabilidade do NTI, bem como o indicador (ES5), de
responsabilidade da PROGRAD, voltado para o aprimoramento da politica de
identificacdo e acompanhamento de egressos dos cursos de graduagdo. Esses
dispositivos estdo contemplados no Plano de Desenvolvimento Institucional (PDI)
2021-2025 (UNIFAL, 2020).

Para além da necessidade de integrar as informagdes dos sistemas académico,
de pesquisa de alunos, de monitoramento de egressos e de avaliagao institucional,
justifica-se a importancia de implementar e/ou ter acesso as variaveis mencionadas
no referencial tedrico desta pesquisa. Esses fatores podem aumentar o poder de
explicacdo dos modelos estatisticos inferenciais.

Dessa forma, sugere-se a inclusao de novas variaveis com base nos estudos
de Tejedor (2003), tais como:

a) variaveis de psicopedagogicas: necessidades de orientacdo; habitos de
estudo (horas adicionais de estudo); atitudes em relacdo ao estudo;
condi¢Bes institucionais para o ensino: centro de estudos; tipo de centro;

b) varidveis de processo: opinides dos alunos sobre as causas do baixo
rendimento; frequéncia as aulas; opinides dos alunos sobre o
desenvolvimento das aulas: programas e contetudos; metodologia didatica;
recursos; relacdes professor-aluno; avaliacdo (tipos, adequacdo aos
objetivos, instrumentos; opinides dos professores sobre as causas do baixo
rendimento; opinides dos professores sobre o desenvolvimento das aulas.

c) variaveis de produto: satisfagdo com as variaveis institucionais (condicoes
da atividade académica, professores, colegas de classe, carreira escolhida
e ensino recebido).

Ressalta-se que algumas dessas variaveis ja estao presentes no formulario de

avaliagao institucional da UNIFAL-MG, especialmente no que se refere a opinidao dos

alunos sobre a infraestrutura e o relacionamento com professores e coordenadores,
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reforcando a necessidade de integrar também o sistema de avaliagao institucional aos
demais sistemas.

Considerando que os resultados desta pesquisa identificaram um baixo poder
explicativo nos modelos de regressdao multipla, a implementagdo dessas melhorias,
além de maximizar a capacidade de resposta e auxiliar em estratégias institucionais,
proporcionara dados mais confidveis e abrangentes para pesquisas futuras. Isso
permitira que a instituicdo desenvolva novas abordagens de apoio aos estudantes,
promovendo, assim, a melhoria do desempenho académico. Ademais, tais
intervengdes fortalecem a cultura de pesquisa dentro da instituigao.

E como ultima sugestdo de intervencao, recomenda-se que os formularios
socioecondmicos preenchidos pelos estudantes ao ingressarem na instituicdo sejam
atualizados mediante a possibilidade de alteragdo no numero de matricula, seja por
transferéncia interna ou externa, remanejamento, mudanga de turno ou curso,
ingresso por vestibular, reingresso, ou outras situacdes. Tal medida é oportuna para
manter os dados dos alunos atualizados, além de aumentar a confiabilidade e o
volume de registros nos sistemas de informacao da instituicdo, propiciando analises

estatisticas mais aprofundadas.
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6 CONSIDERAGOES FINAIS

O presente estudo analisou fatores influenciadores do desempenho académico
nos cursos de bacharelado da UNIFAL-MG, no periodo de 2013 a 2023, por meio do
Coeficiente de Desempenho Académico (CDA).

Para atingir esse objetivo foi utilizada uma pesquisa de abordagem quantitativa.
Inicialmente, realizou-se uma revisao tedrica acerca desta tematica, que por sua vez
reforcou a importancia de estudos voltados para compreender os elementos que
determinam o sucesso académico.

Dessa forma, constatou-se que o desempenho de estudantes associados a
fatores pessoais e socioecondmicos tem sido uma questdo amplamente discutida,
inclusive no ambito internacional ha décadas (Coleman et al., 1966; Meira; Kurcgant,
2009; Sulphey; Alkahtani; Syed, 2018; Tejedor, 2003; Thiele et al., 2016; Touron, 1985;
Wrigley-Asante; Ackah; Frimpong, 2023).

No Brasil, no ambiente interno das Instituicdes de Ensino Superior (IES), a
formulacdo de métricas de avaliagao tornou-se uma preocupacao crescente desde a
década de 1980, refletindo a importancia da avaliagdo continua do rendimento dos
discentes (Albuquerque, 1991; Espirito Santo, 1982). Paralelamente, no contexto
externo, a implementacao de programas como o Programa de Avaliagao Universitaria
e o Sistema Nacional de Avaliacdo da Educacédo Superior (SINAES), em 2004,
promoveu o desenvolvimento de indicadores institucionais (Barreyro; Rothen, 2008).

Para atender ao objetivo de descrever o desempenho académico, com base no
referencial tedrico, verificou-se que o rendimento estudantil é influenciado por uma
série de fatores que vao além da simples mensuragao de resultados académicos. O
uso de métricas avaliativas, como o CDA, tornou-se uma ferramenta essencial para
monitorar a qualidade do ensino nas IFES. Esses instrumentos fornecem dados
objetivos que podem embasar decisdes institucionais, além de possibilitar reflexdes
mais aprofundadas sobre o nivel e a qualidade do aprendizado dos estudantes em
diferentes areas.

Com o intuito de identificar e investigar os determinantes do desempenho
académico, a pesquisa incluiu variaveis reconhecidas na literatura, capazes de
influenciar o rendimento dos estudantes. Entre elas estdo a nota de processo seletivo
(NPS), tipo de rede de ensino (TRE), cota de ingresso (Cl), estado de origem (EST),
turno (TUR), sexo, cor de pele (COR), idade (ID), atividade remunerada (AR),
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quantidade de pessoas na familia (QPF), renda bruta (RB), instrugéo do pai (IP) e da
mae (IM), responsavel pelo sustento (RS), participagdao econémica (PE), cursinho
preparatério (CSH), quantidade de tentativas (QT), intervalo entre o ensino médio-
graduacéao (IEMG) e o fator pandemia (PAND), sendo esta ultima sugerida durante a
qualificagdo do projeto de pesquisa. A analise dessas varidveis permite uma
compreensao mais detalhada sobre os multiplos fatores que afetam o desempenho
académico, oferecendo subsidios para decisdes institucionais.

A analise descritiva dos dados revelou que alguns cursos como Fisioterapia,
Enfermagem e Nutricdo, apesar de apresentarem uma nota de processo seletivo
(NPS) mais baixa, destacaram-se em relagao ao CDA ao longo da graduagao, com
base nos valores médios dessas variaveis. Esse padrao também foi observado em
Farmacia e Ciéncias Bioldgicas, onde o CDA superou a NPS. Em contrapartida, no
curso de Medicina, tanto a NPS quanto o CDA mantiveram-se entre os mais elevados,
sem variagoes significativas nesse sentido.

Essas descobertas podem ser explicadas por uma combinacdo de fatores
relacionados ao perfil dos estudantes e a dinamica dos cursos. Em Fisioterapia,
Enfermagem e Nutricdo, o CDA elevado, apesar de uma NPS mais baixa, pode ter
sido impulsionado pela motivagdo dos alunos, padrao também observado em
Farmacia e Ciéncias Bioldgicas. No caso de Medicina, o alto desempenho em ambas
as variaveis reflete, além desses fatores, a alta concorréncia, atraindo estudantes
mais bem preparados desde o inicio. Além disso, o perfil demografico e
socioeconémico dos estudantes também pode influenciar o desempenho observado.

No que se refere ao perfil predominante dos estudantes nos diversos cursos
analisados, a maioria concluiu a graduagao com idade média proxima de 25 (vinte e
cinco) anos, sendo predominantemente do sexo feminino, especialmente nos cursos
da area da saude, como Biomedicina, Enfermagem, Fisioterapia e Nutricdo. Em
contrapartida, os cursos de Engenharia de Minas e Ciéncia da Computagao
apresentam maior participacao de alunos do sexo masculino. Nos cursos de Medicina,
Geografia e Engenharia Ambiental, observou-se um equilibrio entre os géneros.

Além disso, verificou-se que a maior parte dos estudantes se autodeclara
branca, embora a participacédo de estudantes pardos seja mais expressiva em cursos
como Ciéncia da Computagédo, Enfermagem, Fisioterapia, Geografia, Odontologia e

Medicina.
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Em termos de composicao familiar, a maioria dos estudantes provém de
familias com trés, quatro ou cinco integrantes, sendo as categorias de quatro e cinco
membros as mais representativas. A renda familiar dos alunos se concentra
predominantemente nas faixas intermediarias, variando de 1 a 2 até 3 a 5 salarios
minimos, sendo esta ultima a mais representativa. No entanto, em cursos como
Medicina, ha uma maior concentracdo de estudantes em faixas de renda mais
elevadas, como de 7 a 10 e de 10 a 20 salarios minimos.

E relevante destacar que a maioria dos egressos informou que nao trabalhavam
quando ingressaram na instituicdo, sendo majoritariamente dependentes
financeiramente do pai, da mae ou de ambos. Isso € mais evidente em cursos como
Biomedicina, Biotecnologia, Odontologia e Medicina, onde a dedicacdo exclusiva aos
estudos é mais comum. No entanto, cursos como Administracdo Publica, Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Economia, Ciéncias Sociais e Engenharia Ambiental
apresentam uma propor¢ao maior de estudantes que trabalham e sao responsaveis,
total ou parcialmente, pelo sustento da familia. Nesses cursos, uma parcela
significativa dos alunos trabalha entre 31 e 40 horas semanais ou mais.

No que diz respeito ao nivel de instrugdo dos pais, boa parte dos estudantes
vem de familias em que os pais possuem niveis variados de escolaridade,
predominando o ensino fundamental incompleto, fundamental completo, ensino médio
completo e superior completo.

Observou-se também que, nos cursos das areas de exatas, engenharias e
ciéncias bioldgicas, a maioria dos estudantes € proveniente de escolas privadas no
ensino meédio. Em contrapartida, nas areas de ciéncias humanas e da saude, ha uma
maior participacdo de alunos provenientes de escolas publicas, sugerindo padroes
distintos de acesso ao ensino superior entre as diferentes areas do conhecimento.
Além disso, verificou-se que os concluintes sdo, em sua maioria, naturais dos estados
de Minas Gerais e S&do Paulo.

Em paralelo a andlise descritiva, foram aplicados métodos estatisticos, tanto
paramétricos quanto nao parameétricos de inferéncia, com destaque para a regressao
linear multipla, de acordo com a quantidade de informacdes disponiveis por curso.
Conforme demonstrado no Quadro 15, as variaveis significativas foram sintetizadas,
proporcionando uma visao clara dos fatores que mais influenciaram o desempenho

académico em cada curso analisado.
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Nas andlises conduzidas, foram identificadas varias varidveis com efeitos
distintos sobre CDA, destacando-se as associagdes positivas e negativas observadas
em diferentes cursos. A variavel nota de processo seletivo (NPS), embora significativa
em 13 dos 21 cursos analisados, apresentou um efeito baixo, com coeficiente de
(0.01). Para o tipo de rede de ensino (TRE) evidenciou-se uma associagao negativa
com o CDA no modelo geral, sendo mais influente no curso de Bacharelado
Interdisciplinar em Ciéncia e Economia (-0.27). Essa relagdo negativa também foi
observada nos cursos de Enfermagem e Ciéncias Atuariais, com este ultimo
apresentando uma diferencga estatisticamente significativa.

A variavel cota de ingresso (Cl) mostrou-se relevante no curso de Farmacia
com coeficiente de (0.37) para a categoria de optantes por cotas. No que se refere a
variavel estado de origem (EST), observou-se efeitos negativos significativos em
cursos como o Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia, com uma redugao
de (-1.40) pontos para estudantes do RJ, e no curso de Farmacia, onde houve uma
queda de (-2.63) para alunos do estado da BA e de (-0.21) para SP.

No fator turno (TUR), observou-se uma associagcéo negativa tanto no modelo
geral (-1.17) quanto no curso de Geografia (-1.33). A variavel sexo, na categoria
masculino, apresentou relagdo negativa em diversos cursos, como no modelo geral,
Biomedicina, e nos Bacharelados Interdisciplinares, mas teve um impacto positivo em
Ciéncia da Computacao (0.75). Ja a variavel cor de pele (COR), na categoria pardo,
mostrou-se negativa no modelo geral (-0.10) e no Bacharelado Interdisciplinar em
Ciéncia e Tecnologia (-0.26), na mesma categoria. No curso de Fisioterapia, a
categoria nao declarada (ND) destacou-se negativamente, igualmente observado no
curso de Odontologia, enquanto no curso de Medicina, a mesma categoria apresentou
um efeito positivo no CDA com coeficiente de (0.33). A variavel idade (ID) também
exibiu uma associagédo predominantemente negativa na maioria dos cursos.

Em complemento, a atividade remunerada (AR) apresentou efeitos diversos,
sendo positivo em cursos como Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia,
Biomedicina, Enfermagem e Farmacia, mas negativo em Engenharia Quimica. A
variavel quantidade de pessoas na familia (QPF) teve um efeito positivo no
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia (0.14), mas mostrou-se negativa
em Nutrigao.

As andlises da variavel renda bruta (RB) indicaram variagdes conforme a faixa

de renda e o curso. No Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia, apenas
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a categoria entre 7 e 10 salarios minimos associou-se positivamente ao CDA,
enquanto no Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia, quase todas as
faixas apresentaram efeitos positivos. No curso de Fisioterapia, destacaram-se
coeficientes negativos nas categorias de 1 a 2, de 2 a 3, de 7 a 10 e entre 10 e 20
salarios minimos. Em Ciéncias Sociais, a categoria entre 2 e 3 salarios minimos
apresentou coeficiente negativo. No curso de Fisioterapia, também se evidenciou
associagao negativa nas categorias entre 3 e 5 e 10 a 20 salarios minimos. Em
contraste, essa ultima faixa salarial apresentou um efeito positivo no curso de
Enfermagem.

O fator instrucdo do pai (IP) foi destaque no curso de Biotecnologia,
apresentando associagao negativa na faixa de ensino fundamental completo e positiva
nas categorias ensino fundamental incompleto e ensino meédio. No curso de
Engenharia Quimica, observou-se coeficiente positivo no ensino superior. Em
Ciéncias Atuariais, constatou-se uma diferenca estatistica significativa no fator IP,
indicando que estudantes cujos pais possuem ensino fundamental demonstraram um
melhor rendimento académico em relagado ao ensino superior.

A variavel instrucao da mae (IM) apresentou efeito negativo na faixa de ensino
fundamental incompleto (-0,63), seguido de um efeito negativo no ensino superior do
curso de Biomedicina (-0,70), também observado em Ciéncias Bioldgicas (-0,89). No
curso de Enfermagem, a categoria ensino fundamental incompleto apresentou
coeficiente negativo (-1,15). A categoria fundamental destacou-se negativamente no
curso de Fisioterapia (-2,53). Em ultima analise, constatou-se diferenca estatistica
significativa neste fator no curso de Ciéncias Atuariais, onde estudantes cujas maes
possuem nivel de instrucdo médio sobressairam-se no desempenho académico
comparado ao ensino superior.

Posteriormente, a variavel responsavel pelo sustento (RS) na categoria
estudante foi significativa no modelo geral, com coeficiente positivo de (0.36) e de
(0.20) para outros. Os pais como responsaveis pelo sustento mostraram-se relevantes
nos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia e Odontologia.
Quanto a participagdo econ6mica (PE), este fator destacou-se positivamente no
modelo geral, mas apresentou efeito negativo no curso de Bacharelado Interdisciplinar
em Ciéncia e Tecnologia. A variavel cursinho preparatério (CSH) mostrou associagdes
negativas em relagcdo ao CDA para aqueles que fizeram cursinho, tanto no modelo

geral quanto nos cursos de Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia,
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Medicina e Odontologia, com excegao do curso de Fisioterapia, onde o efeito foi
positivo.

Em outra analise, a quantidade de tentativas (QT) presente no modelo geral
demonstrou influéncia positiva para aqueles que realizaram uma, duas ou trés ou mais
tentativas para ingressar no ensino superior. Por outro lado, no curso de Quimica,
destacou-se a categoria uma tentativa. Destarte, o fator pandemia (PAND), para os
estudantes que se formaram apos 0 ano de 2020, mostrou efeitos positivos no modelo
geral, bem como nos cursos de Ciéncias Biolégicas e Odontologia, mas negativo no
curso de Engenharia Quimica. Por fim, a variavel intervalo entre ensino médio-
graduacao (IEMG) apresentou coeficiente positivo apenas no curso de Enfermagem
(0.06).

Conforme demonstrado ao longo desta dissertagdo, nem todas as variaveis
puderam ser igualmente avaliadas nos modelos de regressao, principalmente devido
a auséncia de dados socioecondmicos em algumas areas, 0 que representa uma
limitagdo deste estudo. Soma-se a isso o fato de que algumas variaveis observadas
no referencial tedrico nao estao disponiveis para analise na instituicdo, o que também
restringiu a abrangéncia dos resultados. Além disso, os cursos da UNIFAL-MG, por
serem parte de uma instituigdo centenaria, possuem historicos distintos, o que resulta
em uma maior disponibilidade de dados para aqueles com mais tempo de oferta,
enquanto projetos pedagdgicos mais recentes ainda apresentam lacunas de
informacdes. Essas disparidades constituem limitagdes que impactaram a
profundidade da analise realizada, evidenciando a necessidade de futuras
investigacdes para superar essas restrigoes.

Ressalta-se também que esta pesquisa se concentrou na modalidade de
bacharelado, no entanto, a replicagcdo deste estudo em outras modalidades, como
licenciatura, ensino a distancia e pds-graduacao lato sensu e stricto sensu, poderia
ampliar os achados e oferecer novas perspectivas sobre os fatores que influenciam o
desempenho académico.

Para fortalecer futuras investigagdes, recomenda-se aos gestores a
implementagao de um monitoramento efetivo da coleta de dados, integrando as bases
entre os sistemas de informacao da instituicdo. Essa € uma das sugestdes da proposta
de intervencgdo. Além disso, em casos de ocorréncias como ingresso por vestibular,
transferéncias, troca de curso ou turno, reingresso e outras situagdes académicas que

impactam a trajetéria dos estudantes, € de extrema importdncia a atualizagao
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periddica dos dados socioecondmicos dos alunos, para que os sistemas de

informacao reflitam com precisdo as mudangas ao longo do percurso académico.
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Quadro 16 - Pesquisas em instituicdes de ensino superior
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Qualidade da

periddicos,

Regiao Geoecondmica,

biblioteca: acervo, livros,

empréstimo, pesquisa e  horario,
Instalagbes, Espago pedagdgico, Material,
Equipamentos, Laboratério, Elaboragao

do plano de Ensino, Pesquisa,
Audiovisual, Disponibilidade do professor

e Dominio do conteudo das disciplinas

(continua)
Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Alunos Qualificagdo | Nota Média, Residéncia, Situagdo | Nota Média, | Andlise de | Universidad de | Regressdo | Tejedor (2003)
matriculados | (nota média | Familiar, BUP, Seletividade, Opcgéo, | Instru¢do dos | histérico Salamanca Multipla
(1993-2001) | nas Motivagao, Habitos de Estudo, Dedicagéao, | pais, Nota | académico
disciplinas) Docéncia, Satisfacdo, Rendimento Prévio | processo
seletivo.
Biologia, Enade (Nota | Sexo, Renda, Grau de escolaridade do pai, | Sexo, Renda, | Dados Enade 2005 Estatistica Moreira (2010)
Eng. Civil, Bruta) Horas de estudo, Tipo de atividade Grau de secundario descritiva,
Histéria e académica que desenvolve/desenvolveu | escolaridade | s correlagao
Pedagogia além das  obrigatérias,  Categoria do pai e e regressao
Administrativa, Organizagao Académica, Regiado mulipla
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(continuacao)

Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores
Curso Dependente Identidade Dados Dados Analise
Autorregulag | Sexo, Tipo de Instituicdo, Procedéncia, | Sexo, Tipo de | Amostra de | Universidade Estatistica Elvira-Valdés
ao Planejamento, Controle, Reflexdo, Notas | Instituico, 172 Simon Bolivar | descritiva e | e Pujol (2012)
académica bacharelado, Pontuagdo de ingresso e | Procedéncia, estudantes Correlacao
indice académico Pontuagdo de | voluntarios
ingresso e | com
indice aplicacéo
académico de
instrumento
) padronizad
o para
examinar
padrées de
autorregula
¢ao e
aprendizag
em.
Sucesso/Fra | Género do individuo, Trabalha: se | Sexo, Banco de | FECAP Estatistica | Silva (2013)
casso individuo desempenha atividade | Trabalho, Dados descritiva e
- remunerada, ldade, Nota no ENEM, | Idade, Nota do Regresséao
Estado civil e Termo de erro Enem e Estado logistica

Civil
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(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores

Dependente Identidade Dados Dados Analise

Ciéncias Rendimento | Desempenho no vestibular, Idade no | Desempenho Pesquisa Universidade Estatistica Baccaro

Exatas, Académico vestibular, Género, Estado civil, Cor | no vestibular, | documental | de Sdo Paulo | descritiva e | (2014)

Gerontologia branca, Fator — bens, Fator — renda, Grau | idade, género, Dados regressao

, Pedagogia, de instru¢do do pai, Grau de instrugéo da | cor branca, | obtidos multipla

Informatica, mae, Ensino fundamental, Ensino médio, | fator renda, | junto a Pré-

Enfermagem Tipo de ensino médio, Turno ensino médio, | grau de | reitora de

, Filosofia, Fez cursinho, Numero vestibulares Fuvest | instrugdo  do | Graduacao.

Engenharia realizados, Vestibulares realizados em | pai, grau de

de Alimentos,
Nutricao,
Historia,
Engenharia,
Computagao
Matematica,
Psicologia e
Administraca

[0}

outras universidades, Ja foi convocado na
Fuvest, Outro curso superior, Area de

conhecimento e Nota de corte.

instrugdo  da
mae, tipo de
ensino médio,
fez  cursinho,
namero de
vestibulares

realizados.
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(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Biologia, GPA Antecedentes socioculturais e | Nota de | Ex-post- Universidade Regressao | Fagundes,
Matematica, econdmicos, Apoio familiar, Qualidade da | acesso facto. Federal do Rio | multipla Luce e Espinar
Letras e escolha do curso, Experiéncia educativa Levantame | Grande do Sul (2014)
Historia prévia, Nota de acesso, Autoconceito e nto
Metas académicas. amostral
(questionari
0)
Matematica Desempenho | Irméaos, Sexo, Estado civil dos pais, Raga | Sexo, Raca, | Questionari | Instituicao Estatistica | Garrido (2015)
académico do estudante, Renda econdmica dos seus | Estado Civil e | o Educativa descritiva e
pais, Com quem vive o estudante e | Renda. Santa Rosa de | Regressao
Interesse do aluno por estudar. Lima da cidade | logistica
de Sincelejo
Ciéncias Coeficiente Comprometimento/interesse/dedicacao, Turno Aplicagao Universidade Estatistica Moura,
Contabeis de Uso eficaz do tempo para estudo, Vinculo de Federal de | descritiva. Miranda e
Rendimento | com o mercado de trabalho, Maturidade, questionari | Uberlandia Teste Pereira (2015)
Académico Status socioecondmico, Idade, o aos Mann-
Absenteismo, Desempenho  escolar docentes e Whitney
anterior, Quantidade de tempo disponivel levantamen
para estudo, Expectativas profissionais, to de dados
Turno e Viséo critica. FACIC-

UFU.
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(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Retido/forma | Area, Opcdo no sistema de cotas (CP), | Cota de | Setores da | Universidade Regressdo | Pereira et al.
do Relagdo candidatos/vaga (CP), O que | ingresso, Instituicdo. | Federal do | logistica (2015)
espera em 1° lugar de um curso superior | Desempenho Relatorios Espirito Santo
(CP), Motivo predominante da escolha do | no vestibular, | do Sistema
curso (CP), Desempenho no Vestibular | Regiao, de
(CP), Situagdo em relagdo a um curso | Ocupagdo do | Informagde
superior (SP), Regido de origem, | pai, turno s para
Ocupacgéo do pai, Situagdo empregaticia Ensino
do pai (CF), Numero de pessoas que (SIE)

renda familiar
(AD),
disciplinas aproveitadas (Al), Participagéo
no PIBIC (Al), Participagéo no PIVIC (Al),

Realizacdo de estagio (Al), Area do

vivem dessa (CF),

Trancamentos Numero de

conhecimento (Al), Ano de inicio de
funcionamento do curso (Al), IntercAmbio
(Al), (Al),

Coeficiente de rendimento acumulado

cultural Turno do curso

(DA), Numero de reprovagdes (DA)




173

(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Performance | Sexo, idade, etnia e domicilio, | Sexo, Idade, | Dataset da | Universidade Estatistica | Thiele et al
académica escolaridade e resultados anteriores com | Etnia, Britsh de Liverpool descritiva e | (2016)
base em (qualificagcdes e pontos obtidos), | Resultados de | University Regresséao
convertidos em pontos tarifarios — UCAS — | testes (UCAS) logistica
) usados por universidades para avaliar
adequacdo do candidato ao curso,
vizinhanga/participagao e privagao
multipla (areas carentes e ndo carentes).
Ciéncias Desempenho | Género, Idade, Semestre, Area de | Género e | ex-post- Universidade Estatistica Santos,
Contabeis geral das | atuacdo, Tipo de empresa (privada ou | Idade facto Regional  de | descritiva e | Cunha e Hein
disciplinas publica) ou apenas estuda, Horas de (questionéri | Blumenau regressao (2017)
cursadas estudo por semana e Estilo de 0) (FURB) logistica

aprendizagem.




174

(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Veterinaria, Enade Idade, Nao trabalha, Ja recebeu bolsa | Idade, Nao | Dados Enade 2013 Regressdo | Araujo (2017)
Odontologia, académica, Ja recebeu bolsa de | trabalha, secundario multipla
Medicina, permanéncia, Grau de escolaridade da | Escolaridade s
Agronomia, mée, Quantas horas por semana dedica | da mae, Cor,
Farmacia, aos estudos, E homem, E branco, Faixade | Faixa de
Enfermagem renda da familia, Fez intercambio, Fez | renda, Tipo de
,Nutricao, todo o Ensino Médio em Escola Publica, | ensino médio,
Fisioterapia, Regido da IES, E casado, IES publica Estado civil e
Servigo regiao
Social,
Biomedicina,

Técnico em
Gestao
Ambiental e
Educacgao

Fisica
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(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Engenharias | Rendimento | Idade, Sexo, Cotas, Cor, Trabalhou | Idade, Sexo, | Dados UFBA Estatistica Nascimento
académico e | durante o tempo de formacdo escolar, | Cotas, Cor, | secundario descritiva e | (2017)
vestibular escolaridade dos pais, Renda familiar Trabalhou s regressao
durante o} multipla
tempo de
formacao
escolar,
escolaridade
dos pais,
Renda familiar
Todos os | Rendimento | Educacéo Tipo de | Entrevista Campus Estatistica | Vieira,
cursos de | académico Parental; Tipo de Escola; Sexo; Escola; Sexo; da descritiva e | Nogueira e
graduacgao Atendimento Pré-escolar; Estrutura Renda Familiar UFERSA Modelo Souza (2017)
Familiar; Siblings-Irmé&os; Renda Familiar; | e Cor em bivariado
Cor; Repeténcia; Migrante e Horas Pau
de estudo semanal dos
Ferros/RN
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(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Ciéncias Desempenho | Género, Idade, Estado civil, Membros da | Género, Idade, | Questionari | Instituicao Analise de | Amaro e
Contabeis académico familia, Moradia, Jornada de trabalho, | Estado civil, | o Federal de | Variancia Beuren (2018)
Participacdo econdmica familiar, Renda | Membros da Educagao de
familiar, Nivel de instrugdo da mae, Nivel | familia, Superior um fator de
de instrucdo do pai, Escola de ensino | Jornada de KrusKal-
médio, Horas de estudo extraclasse, | trabalho, Wallis  por
Experiéncia na area. Participagao postos.
econdmica Minimos
familiar, Renda Quadrados
familiar, Nivel Parciais
de instrugéo da (Partial
méae, Nivel de Least
instrugdo  do Squares -
pai. PLS).
Administraca | GPA e | Teste padronizado de raciocinio légico e | Idade e Sexo Amostra de | Insper Regressdo | Chieh (2018)
0, Conclusao quantitativo, Variavel mediadora PF, 790 quantifica e
Contabilidad | do curso Conceito preliminar de curso, Ildade, Sexo, estudantes Regresséao
e, Direito, Turma e Curso. (banco de logistica
Economia, dados)
Engenharia,

Matematica e

Estatistica.
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(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Ciéncias, General Grade Point Average Teste de | Amostra de | Universidade Regressdo | Sulphey,
Artes e | Aptude Test admissao 1368 na Arabia | multipla Alkahtani e
Comeércio (GAP) graduados | Saudita Syed (2018)
na éarea de
negocios
Ciéncias Coeficiente Periodo predominante, Género, Idade, | Enem Aplicagao IES Publica Estatistica Meurer et al.
Contabeis de Modalidade de ensino médio cursada, de descritiva e | (2018)
rendimento Modalidade de ingresso na instituicao, questionari regressao

Reprovagdo em disciplina. Género, o] linear

formagdo académica, Titulagdo, Tipo de

contratagdo, Experiéncia do docente,

Periodo lecionado.
C. Naturais e Nota média geral, Nota de entrada na | Nota média | Acesso ao | Universidade Estatistica
Exatas, instituicdo, Persisténcia, Género, Origem | geral, Nota de | GPA  dos | Publica em | descritiva Ferrao e
Engenharias, Sociocultural, Percurso académico, | entrada na | estudantes | Portugal (associagd | Almeida
C. Sociais, Expectativas, Escolha do curso, Idade dos | instituicao, 0) (2019)
Economia, estudantes e Area de estudo. Género e
gestéo e Idade

negécios e
Humanidade

s, Saude
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(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores

Dependente Identidade Dados Dados Analise

Ciéncias indice de | Sexo, Estado civil, Tipo de ensino médio, | Sexo, Estado | Levantame | Universidade Estatistica Bordim et al.

Exatas e | desempenho | Turno, Se possui rendimento, Distancia da | Civil, Tipo de | nto de | Federal da | descritiva e | (2024)

Tecnologia, académico residéncia, Quantidade de pessoas na | ensino médio, | estudantes | Grande regressao

Ciéncias moradia, Quantidade de pessoas com | Turno, beneficiado | Dourados linear

Agrérias, renda na familia, Escolaridade dos pais, | Rendimento, s com

Ciéncias Tipo de ingresso, Tempo de entrada, Ano. | Quantidade de | moradia

Biologicas e pessoas na | estudantil

Ambientais,
Engenharia,
Comunicaga
o, Artes e
Letras,
Administraca
o, Ciéncias
Contébeis e
Economia,
Ciéncias da
Saude e

Educacao

familia,
Escolaridade

dos pais e ano.
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(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Contabilidad | Coeficiente Género, Idade, Estado Civil, Possuir | Género, Idade, | Instrumento | Instituto Regressdo | Santos et al.
e, de Filhos, Regime de Frequéncia: Diurno ou | Turno, Nota de | de  coleta | Politécnico do | multipla (2020)
Fiscalidade e | rendimento Noturno, Nacionalidade/ Minorias, Nota de | ingresso, Tipo | de dados Cavado e do
Finangas académico Ingresso no Ensino Superior, Cursou | de instituicao, Ave — IPCA, de
Ensino Médio em instituicdo da rede Portugal
Publica ou Privada, Académico

Trabalhador, Tempo de Experiéncia na
Area em que Estuda, Bolsa de Estudos,
Nivel de

e Nivel de

Rendimento Familiar,

Escolaridade dos Pais
Facilidade em: a) Calculos Matematicos;
b) Interpretagéo de Textos; e, ¢) Raciocinio

Légico.
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(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coleta de Fonte de Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Centro de C. | Coeficiente Sexo, Cor, Idade, Escolaridade dos pais | Sexo, Cor, | Instrumento | Universidade Estatistica | Santana,
Agrarias e | de Renda familiar mensal, Trabalho na | Idade, de coleta | Federal do | descritiva Meireles e Sa
Ambientais Rendimento | graduacéo, ingresso sistema de cotas e | Atividade de dados | Recdbncavo da (2020)
(CCAAB); C. | Académico ENEM. remunerada, para Bahia
de Ciéncias Renda, egressos
Exatas e Escolaridade dos cursos
Tecnoldgicas dos pais, Cota | de
(CETEC); C. de ingresso e | graduagio
de Ciéncias ENEM. e coleta de
da Saude informacde
(CCS); C. de s
Formacéao de secundaria
Professores S junto a
(CFP); e C. (SURRAC)
de Artes

Humanidade
s e Letras
(CAHL)
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(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coletade | Fonte de | Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Cursos de RA Sexo, Area de Conhecimento, Idade, Se o curso | Sexo, Idade e | Pesquisa | Instituicdo | Anova Casiraghi
graduagao era primeira opgdo, se a instituicdo era primeira | renda familiar de Ensino et al.
opgéo, saiu da casa dos pais, renda familiar Superior (2020)
GPA Género, Escola Género Coleta de | Al Ain | Estatistica | EI Refae,
dados de | University | descritiva e | Kaba e
admissao Correlagcédo | Eletter
) e registro (2021)
na
instituicao
Pedagogia | Componente | Instituicdo publica, Modalidade presencial, Tem | Sexo, Solteiro, | Microdad | INEP Estatistica Bittencourt,
especifico algum tipo de bolsa: IC, extens&do, monitoria, | Cor, Idade, | os 2017 descritiva e | Maria e
(ENADE) Ensino Médio tradicional, Nota para organizagdo | Escolaridade da Regressdo | Bertolin
didatico-pedagdgica, Nota para infraestrutura de | mae, politica multipla (2022)
ampliag&o fisicas, Sexo feminino, E solteiro?, Cor | afirmativa,
branca?, Com crianga?, Idade, Mae com | Estudou em
escolaridade superior, Estudou alguma parte no | escola publica,
exterior, Politica afirmativa, Estudou em Escola | Numero de
publica, Alguém da familia cursou ensino superior, | pessoas no
Numero de pessoas no domicilio, Renda | domicilio, Renda
domiciliar, Tempo entre conclusédo do EM e | domiciliar, Interv.
ingresso no superior, Leu algum livro além dos | ensino médio-
indicados na bibliografia, horas/estudo. graduacéo.
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(continuacao)

Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coletade | Fonte de | Critério de Autores
Curso Dependente Identidade Dados Dados Analise
Medicina | Conclusdo e | Sexo, Cor, Faixa etaria, Condicdo de trabalho, | Sexo, Cor, Faixa | Diretoria UFFS Regressdo | Nierotka,
evasao Renda familiar, Escolaridade dos pais, Localizagdo | etaria, Condicdo | de logistica Bonamino
da moradia, Quantidade pessoas na casa, Tipo de | de trabalho, | Registro e
ensino médio, Tipo de escola, Intervalo entre | Renda  familiar, | Académic Carrasquei
ensino médio e ensino superior, Grau de inscrigdo, | Escolaridade dos | o e ra (2023)
Campus, Turno, Grau académico, Assisténcia | pais, Quantidade | Sistemas
estudantil. pessoas na casa, | de
Turno, Assisténcia | Informaca
estudantil, o
Intervalo entre
ensino médio-

superior.
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(continuacao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coletade | Fonte de | Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Ciéncias CRG Desempenho médio anterior, Indice de | Turno de estudo, | Questiona | UFPA Regressao | Paula e
Contabeis participacdo médio do discente, Turno de estudo, | Faixa etaria, | rio linear Farias
Faixa etaria, Género, Estado civil, Renda prépria, | Género, Estado multipla (2023)
Origem escolar, Dominio atualizado das disciplinas | civil, Renda
ministradas, Metodologia ativa, Metodologia | prépria.

passiva, Recurso didatico — Data show, Recurso
didatico — Atividades de pesquisa, Recurso
didatico — Livro-texto e/ou manuais, Recurso
didatico — apostilas e resumos, Recurso didatico —
copias de trechos ou capitulos de livros, Recurso
didatico — artigos de periddicos especializados,
Recurso didatico — Anotagdes manuais, Docentes
de outras areas de formagdo, Acesso a
computador na IES, Acesso a computador fora da

IES, Condig¢des da sala de aula.
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(concluséao)

Curso Variavel Variaveis Independentes Variaveis de Coletade | Fonte de | Critério de Autores
Dependente Identidade Dados Dados Analise
Engenharia | CGPA Género Género Questiona | Universid | Estatistica | Wrigley-
e rio ade de | descritiva Asante,
Matematica Ghana Ackah e
Frimpong,
2023)
Cursos de | CRE Renda familiar, N° de contato extra com | Renda familiar Pesquisa | IFPB Estatistica Farias,
graduacgao professores, Participagéo extraclasse, N° faltas 1° document descritiva e | Gouveia e
semestre, NANC 2° semestre al inferencial | Almeida

(2024)




Quadro 17 - Cursos de graduagao
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Campus Curso Modalidade Ano/Semestre
de Entrada

Administragdo Publica Bacharelado 2013/1
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Economia Bacharelado 2009/1

Varginha Ciéncias Atuariais Bacharelado 2012/1
Ciéncias Contabeis Bacharelado 2019/1
Ciéncias Econdmicas Bacharelado 2013/1
Bacharelado Interdisciplinar em Ciéncia e Tecnologia Bacharelado 2009/1
Engenharia Ambiental Bacharelado 2012/1
Engenharia Civil Bacharelado 2023/1

Pogos de . .

Caldas Engenharia de Minas Bacharelado 2012/1
Engenharia de Produgdo Bacharelado 2023/1
Engenharia Quimica Bacharelado 2012/1
Gestdo Ambiental e Sustentabilidade Bacharelado 2023/1
Biomedicina Bacharelado 2009/1
Biotecnologia Bacharelado 2007/1
Ciéncias Bioldgicas Bacharelado 2000/1
Ciéncias Biolégicas Licenciatura 2000/1
Ciéncias Sociais Bacharelado 2009/1
Ciéncias Sociais Licenciatura 2009/1
Enfermagem Bacharelado 1977/1
Farmacia Bacharelado 1914/1
Historia Licenciatura 2009/1
Letras Bacharelado 2009/1

Sede Letras Licenciatura 2009/1
Letras - Espanhol e Literaturas da Lingua Espanhola Licenciatura 2021/1
Letras - Inglés e Literaturas da Lingua Inglesa Licenciatura 2021/1
Letras - Portugués e Literaturas da Lingua Portuguesa Licenciatura 2021/1
Letras - Lingua Portuguesa Bacharelado 2023/1
Letras - Linguas Estrangeiras Bacharelado 2021/1
Medicina Bacharelado 2014/1
Nutricdo Bacharelado 2000/1
Odontologia Bacharelado 1914/1
Pedagogia Licenciatura 2006/2
Quimica Bacharelado 2003/2
Quimica Licenciatura 2007/1
Ciéncia da Computacao Bacharelado 2006/2
Fisica Licenciatura 2006/2

Santa . .

Clara Fisioterapia Bacharelado 2009/1
Geografia Bacharelado 2007/1
Geografia Licenciatura 2007/1
Matematica Licenciatura 2006/2

Fonte: Elaborado pelo autor a partir das informagdes disponiveis no portal da Pré-Reitoria de

Graduacgao (UNIFAL, 2023e) e dados do Sistema Académico.



Quadro 18 - Codificagédo da variavel cota de ingresso

Cad. DADOS ABERTOS
AC Ampla Concorréncia
Candidatos  autodeclarados  pretos, pardos ou indigenas que,
L6 iindependentemente darenda (art. 14, Il, Portaria Normativa n° 18/2012), tenham
cursado integralmente o ensino médio em escolas publicas (Lei n® 12.711/2012)
Candidatos autodeclarados pretos, pardos ou indigenas, com renda familiar
L2 |bruta per capita igual ou inferior a 1,5 salario minimo e que tenham cursado
integralmente o ensino médio em escolas publicas (Lei n® 12.711/2012)
Candidatos com deficiéncia que, independentemente da renda (art. 14, I,
Portaria Normativa n° 18/2012), tenham cursado integralmente o ensino médio
L13 | em escolas publicas (Lei n®12.711/2012).
Candidatos com renda familiar bruta per capita igual ou inferior a 1,5 salario
L1 | minimo que tenham cursado integralmente o ensino médio em escolas pablicas
(Lein®12.711/2012)
Candidatos que, independentemente da renda (art. 14, 1l, Portaria Normativa n°
L5 |18/2012), tenham cursado integralmente o ensino médio em escolas publicas
(Lein®12.711/2012)

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).
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Tabela 45 - Resultado do modelo geral de regressao invalido

Preditores Estimativas Errq p-valor Preditores Estimativas Errq p-valor
Padréo Padréo

(Intercept) 5.62 0.24 <0.001 SEXO [Masculino] -0.21 0.03 <0.001
CUR [Adm.Pub.] 0.60 0.22 0.006 COR [Pardo] -0.10 0.03 0.003
CUR [BICE] 0.33 0.04 <0.001 COR [Preto] -0.07 0.06 0.238
CUR [Biomed.] 1.34 0.07 <0.001 COR[ND] -0.09 0.09 0.335
CUR [Biotec.] 0.71 0.07 <0.001 COR [Outros] 0.01 0.12 0.932
CUR [C.Comput.] 0.25 0.09 0.005 ID -0.11 0.01 <0.001
CUR [C.Atuariais] 1.14 0.18 <0.001 IM [linear] -0.63 0.15 <0.001
CUR [C.Biologicas] 0.89 0.07 <0.001 IM [quadratic] 0.18 0.12 0.124
CUR [C.Econ.] 0.73 0.13 <0.001 IM [cubic] 0.15 0.14 0.272
CUR [C.Sociais] 1.43 0.12 <0.001 IM [4th degree] -0.23 0.13 0.089
CUR [Enfermagem] 1.35 0.07 <0.001 IM [5th degree] 0.10 0.08 0.202
CUR [Eng.Amb.] 0.63 0.13 <0.001 RS [mae] -0.02 0.03 0.619
CUR [Eng.Minas] 0.49 0.10 <0.001 RS [pais] -0.03 0.03 0.363
CUR [Eng.Quim.] 0.71 0.08 <0.001 RS [estudante] 0.36 0.12 0.003
CUR [Farmacia] 0.73 0.05 <0.001 RS [outros] 0.20 0.06 0.001
CUR [Fisioterapia] 131 0.06 <0.001 PE[1] 0.45 0.16 0.004
CUR [Geografia] 1.42 0.15 <0.001 PE[2] 0.06 0.06 0.282
CUR [Medicina] 1.47 0.08 <0.001 PE][3] 0.03 0.05 0.478
CUR [Nutricao] 0.77 0.07 <0.001 CSH [sim] -0.11 0.03 <0.001
CUR [Odontologia] 0.87 0.05 <0.001 QT [linear] 0.17 0.03 <0.001
CUR [Quimica] 0.48 0.09 <0.001 QT [quadratic] 0.12 0.03 <0.001
NPS 0.01 0.00 <0.001 QT [cubic] 0.06 0.03 0.025
TRE [Privada] -0.15 0.03 <0.001 PAND [>=2020] 0.12 0.03 <0.001
CI [Sim] 0.06 0.04 0.112 Observacdes 4925
TUR [Noturno] -0.02 0.04 0.621 ]

_ R? / R? adjusted 0.380/0.374
TUR [Vespertino] -1.17 0.18 <0.001

Fonte: Dados da pesquisa (2024)
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Tabela 46 - Resultado do modelo geral com variavel quadratica

188

Preditores Estimativas Erro Padréo Int. Conf. p-valor Preditores Estimativas Erro Padrao Int. Conf. p-valor
(Intercept) 26.53 459 17.52 -35.53 <0.001 COR [Outros] 0.07 1.78 -3.41-3.55 0.970
CUR [Adm.Pub.] 8.08 2.84 2.50 - 13.65 0.005 ID -1.49 0.15 -1.78--1.19 <0.001
CUR [BICE] 4.89 0.71 3.50-6.27 <0.001 RBJ[1a2Sm] 1.48 1.09 -0.65-3.61 0.175
CUR [Biomed.] 19.12 0.93 17.28-20.95 <0.001 RBJ[2a3Sm] 1.37 1.09 -0.77 - 3.50 0.209
CUR [Biotec.] 9.74 1.03 7.72-11.76 <0.001 RB[3a5Sm] 1.78 1.10 -0.38 —3.94 0.105
CUR [C.Comput.] 3.24 1.45 0.40 - 6.08 0.025 RB[5a7Sm] 1.10 1.16 -1.18-3.38 0.343
CUR [C.Atuariais] 16.37 2.83 10.82-21.92 <0.001 RB|[7 a10Sm] 1.23 1.21 -1.14 - 3.59 0.310
CUR [C.Biologicas] 12.41 1.15 10.15-14.67 <0.001 RB[10 a 20Sm] -0.87 1.32 -345-1.71 0.508
CUR [C.Econ.] 10.34 1.96 6.50-14.19 <0.001 RB[20 a 30Sm] 0.17 1.93 -3.62 - 3.96 0.931
CUR [C.Sociais] 20.60 2.72 15.27 -25.92 <0.001 RB [acima 30Sm] -2.48 2.89 -8.14 - 3.18 0.390
CUR [Enfermagem] 18.78 0.88 17.05-20.52 <0.001 IM [linear] -8.46 3.12 -14.58 —-2.33  0.007
CUR [Eng.Amb.] 7.93 1.62 476 -11.10  <0.001 IM [quadratic] 2.70 1.65 -0.53-5.92  0.101
CUR [Eng.Minas] 6.20 1.25 3.75-8.65 <0.001 IM [cubic] 1.78 2.46 -3.03-6.59 0.469
CUR [Eng.Quim.] 9.23 0.88 7.50-10.96 <0.001 IM [4th degree] -2.82 2.76 -8.23 - 2.58 0.305
CUR [Farmacia] 9.67 0.80 8.09-11.25 <0.001 IM [5th degree] 1.18 1.62 -2.01-4.36 0.469
CUR [Fisioterapia] 18.01 0.74 16.56 —19.47 <0.001 RS [mae] -0.35 0.50 -1.33-0.64 0.491
CUR [Geografia] 19.05 2.20 14.73-23.36 <0.001 RS [pais] -0.40 0.46 -1.30-0.50 0.387
CUR [Medicina] 21.37 1.03 19.34-23.39 <0.001 RS [estudante] 5.00 2.02 1.05-8.95 0.013
CUR [Nutricao] 10.44 1.02 8.44-12.45 <0.001 RS [outros] 2.54 0.93 0.71-4.36 0.007
CUR [Odontologia] 11.41 0.66 10.10-12.71 <0.001 PE[1] 5.77 2.78 0.32-11.23 0.038
CUR [Quimica] 6.45 1.17 4.15-8.75 <0.001 PE[2] 0.62 0.97 -1.29 -2.52 0.525
NPS 0.09 0.00 0.08 - 0.10 <0.001 PE[3] 0.31 0.81 -1.27-1.89 0.702
TRE [Privada] -2.08 0.53 -3.12--1.04 <0.001 CSH [sim] -1.45 0.42 -2.29 - -0.62 0.001
CI[Sim] 0.78 0.58 -0.36 -1.92 0.178 QT [linear] 2.21 0.53 1.16 — 3.26 <0.001
TUR [Noturno] -0.32 0.66 -1.61-0.97 0.622 QT [quadratic] 1.74 0.40 0.97 — 2.52 <0.001
TUR [Vespertino] -14.83 2.77 -20.25--9.41 <0.001 QT [cubic] 0.89 0.38 0.15-1.62 0.018
SEXO [Masculino] -2.85 0.42 -3.67 —-2.02 <0.001 PAND [>2020] 1.97 0.41 1.17 -2.77 <0.001
COR [Pardo] -1.35 0.48 -2.30--0.40 0.005 Observacbes 4925
COR [Preto] -0.99 0.81 -2.58 - 0.60 0.222 R? / R? ajustado 0.388/0.381
COR [ND] 115 134 378 — 1.49 0.393 Kolmogorov-Smirnov test data: modelo4Sresiduals

D = 0.0094461, p-value =0.7717

Fonte: Dados da Pesquisa (2024)
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Quadro 19 - Teste de hipéteses do modelo geral: pressupostos violados

Testes/hipoteses

Resultados

VIF

[1]1.612362

Normalidade dos residuos
H, Residuos Seguem uma distribui¢do normal
H1 Residuos né&o seguem uma distribuicdo

normal

Asymptotic one-sample Kolmogorov-Smirnov
testdata: modelo2$residuals

D =0.026171, p-value = 0.00235

alternative hypothesis: two-sided

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized Breusch-Pagan test data: modelo2
BP = 837.57, df = 48, p-value < 2.2e-16

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao séo independentes

Box-Ljung testdata: modelo2$residuals
X-squared = 21.816, df = 1, p-value = 3.001e-06

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).

Quadro 20 - Teste de hipdteses do curso de Bach. Int. em Ciéncia e Economia

Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho, O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET = 1.2008, df1 = 2, df2 = 640, p-value =
0.3016

VIF

1.254426

Normalidade dos residuos
Ho, Residuos Seguem uma distribuicdo normal
H1 Residuos ndo seguem uma distribuicdo

normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelobice$residuals
D = 0.032468, p-value = 0.07946

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized Breusch-Pagan test
data: modelobice
BP =45.791, df = 51, p-value = 0.6801

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung test
data: modelobice$residuals
X-squared = 0.24538, df = 1, p-value = 0.6203

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).
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Quadro 21 - Hipoteses do curso de Bach. Int. em Ciéncia e Tecnologia

Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET testdata: modelobict RESET = 1.0537,
df1 = 2, df2 = 1064, p-value = 0.349

VIF

[1] 1.253392

Normalidade dos residuos
H, Residuos Seguem uma distribui¢do normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuigdo normal

Asymptotic one-sample Kolmogorov-Smirnov
testdata: modelobict$residuals D = 0.031922,
p-value = 0.2034 alternative hypothesis: two-
sided

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized  Breusch-Pagan test data:
modelobict BP = 69.556, df = 54, p-value =
0.07548

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung test data: modelobict$residuals
X-squared = 0.30548, df = 1, p-value = 0.5805

Fonte: Dados da Pesquisa (2024).

Quadro 22 - Hipoteses do curso de Biomedicina

Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET testdata: modelo RESET = 1.7623, df1
= 2, df2 = 156, p-value = 0.175

VIF

[1] 1.964341

Normalidade dos residuos
Ho, Residuos Seguem uma distribuicdo normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuigdo normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.055698, p-value
=0.16

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized Breusch-Pagan testdata: modelo
BP = 23.772, df = 31, p-value = 0.8197

Independéncia dos residuos

HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung testdata: modelo$residuals
X-squared = 1.3397, df = 1, p-value = 0.2471

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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Quadro 23 - Hipoteses do curso de Biotecnologia

Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo RESET = 6.3924,
df1 = 2, df2 = 146, p-value = 0.002181

VIF

[1] 1.889059

Normalidade dos residuos
H, Residuos Seguem uma distribui¢do normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuicdo normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.050625, p-
value = 0.3476

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized data:

modelo BP =28.865, df = 23, p-value =0.1848

Breusch-Pagan test

Independéncia dos residuos

HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung test data: modelo$residuals X-

squared = 0.56304, df = 1, p-value = 0.453

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Quadro 24 - Hipoteses do curso de Ciéncia da Computagao

Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho, O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET testdata: modelo RESET = 2.8553,
df1 = 2, df2 = 96, p-value = 0.06244

VIF

[1]1.52139

Normalidade dos residuos
Ho, Residuos Seguem uma distribuigdo normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuicdo normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.061173, p-
value = 0.434

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized Breusch-Pagan testdata: modelo
BP = 6.7003, df = 6, p-value = 0.3495

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung testdata: modelo$residuals
X-squared = 0.33267, df = 1, p-value = 0.5641

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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Quadro 25 - Hipoteses do curso de Ciéncias Biolégicas

Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo RESET = 1.9141,
df1 = 2, df2 = 153, p-value = 0.151

VIF

[1] 1.69768

Normalidade dos residuos
H, Residuos Seguem uma distribui¢do normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuicdo normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
modelo$residuals D = 0.064591, p-
value = 0.08393

data:

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized Breusch-Pagan test data:

modelo BP =17.902, df = 12, p-value = 0.1187

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung test data: modelo$residuals X-

squared = 0.0017385, df = 1, p-value = 0.9667

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Quadro 26 - Hipoteses do curso de Ciéncias Sociais

Testes/hipéteses

Resultados

Teste de Reset
Ho O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET testdata: modelo RESET = 0.95475,
df1 = 2, df2 = 42, p-value = 0.3931

VIF

[1] 1.452478

Normalidade dos residuos
Ho, Residuos Seguem uma distribuicdo normal
H1 Residuos ndo seguem uma distribuicdo normal

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.089144, p-
value = 0.3528

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos
H1:Residuos ndo Homocedasticos

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

studentized Breusch-Pagan test data:

modelo BP = 14.201, df = 9, p-value = 0.1154

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

Box-Ljung test data: modelo$residuals
X-squared = 0.11411, df = 1, p-value = 0.7355

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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Quadro 27 - Hipoteses do curso de Enfermagem

Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo RESET = 0.73233,
df1 = 2, df2 = 143, p-value = 0.4826

VIF

[1]1.971171

Normalidade dos residuos
H, Residuos Seguem uma distribui¢do normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuigdo normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.043605, p-value
=0.5883

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized Breusch-Pagan test data: modelo
BP = 34.957, df = 26, p-value = 0.1126

Independéncia dos residuos

HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung test data: modelo$residuals
X-squared = 1.2065, df = 1, p-value = 0.272

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Quadro 28 - Hipoteses do curso de Engenharia Quimica

Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho, O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo RESET = 0.022219,
df1 = 2, df2 = 133, p-value = 0.978

VIF

[1] 1.504826

Normalidade dos residuos
Ho, Residuos Seguem uma distribuigdo normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuigdo normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.051159, p-value
=0.3679

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized Breusch-Pagan test data: modelo
BP = 31.689, df = 28, p-value = 0.2874

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung test data: modelo$residuals
X-squared = 0.21448, df = 1, p-value = 0.6433

Fonte: Dados da pesquisa (2024).




Quadro 29 - Hipoteses do curso de Farmacia
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Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo RESET =0.91776,
df1 = 2, df2 = 382, p-value = 0.4003

VIF

[1] 1.260095

Normalidade dos residuos
H, Residuos Seguem uma distribui¢do normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuicdo normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.041298, p-
value = 0.07264

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized data:

modelo BP =54.045, df = 50, p-value = 0.3226

Breusch-Pagan test

Independéncia dos residuos

HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung test data: modelo$residuals
X-squared = 0.50091, df = 1, p-value = 0.4791

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Quadro 30 - Hipoteses do curso de Fisioterapia

Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho, O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo RESET = 1.564,
df1 = 2, df2 = 235, p-value = 0.2115

VIF

[1]1.748194

Normalidade dos residuos
Ho, Residuos Seguem uma distribuigdo normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuicdo normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.032634, p-
value = 0.6956

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized data:
modelo BP = 42.163, df = 30, p-value =

0.06931

Breusch-Pagan test

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung test data: modelo$residuals
X-squared =0.46121, df = 1, p-value = 0.4971

Fonte: Dados da pesquisa (2024).



Quadro 31 - Hipoteses do curso de Geografia
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Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo RESET = 0.80863,
df1 = 2, df2 = 93, p-value = 0.4486

VIF

[1] 1.596966

Normalidade dos residuos
H, Residuos Seguem uma distribui¢do normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuicdo normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.067397, p-
value = 0.2658

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized test data:

modelo BP =13.797, df = 12, p-value = 0.3139

Breusch-Pagan

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung test data: modelo$residuals
X-squared = 3.356, df = 1, p-value = 0.06696

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Quadro 32 - Hipoéteses do curso de Medicina

Testes/hipéteses

Resultados

Teste de Reset
Ho, O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo RESET = 0.46821,
df1 = 2, df2 = 148, p-value = 0.627

VIF

[1]1.218414

Normalidade dos residuos
H, Residuos Seguem uma distribuigdo normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuigdo normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.044444, p-
value = 0.5907

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized Breusch-Pagan test data: modelo
BP = 16.575, df = 14, p-value = 0.2795

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung test data: modelo$residuals X-

squared = 0.0065707, df =1, p-value = 0.9354

Fonte: Dados da pesquisa (2024).




Quadro 33 - Hipoteses do curso de Nutricdo
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Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo RESET = 1.5126,
df1 = 2, df2 = 188, p-value = 0.223

VIF

[1] 1.429608

Normalidade dos residuos
Ho, Residuos Seguem uma distribui¢do normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuigdo normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.043058, p-
value = 0.4399

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized Breusch-Pagan test data: modelo
BP = 28.199, df = 21, p-value = 0.1346

Independéncia dos residuos

HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung test data: modelo$residuals
X-squared = 0.45613, df = 1, p-value = 0.4994

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Quadro 34 - Hipoteses do curso de Odontologia

Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho, O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo1 RESET = 1.1925,
df1 = 2, df2 = 544, p-value = 0.3043

VIF

[1]1.312229

Normalidade dos residuos
H, Residuos Seguem uma distribuigdo normal

H1 Residuos ndo seguem uma distribuigdo normal

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelotransf$residuals D = 0.030175,
p-value = 0.2317

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos

H1:Residuos ndo Homocedasticos

studentized test data:
modelotransf BP = 39.426, df = 27, p-value =

0.05793

Breusch-Pagan

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Box-Ljung test data: modelotransf$residuals
X-squared =0.51391, df = 1, p-value = 0.4735

Fonte: Dados da pesquisa (2024).



Quadro 35 - Hipdteses do curso de Quimica
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Testes/hipoteses

Resultados

Teste de Reset
Ho O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo RESET = 1.2038,
df1 = 2, df2 = 96, p-value = 0.3045

VIF

[1]1.719558

Normalidade dos residuos
H, Residuos Seguem uma distribui¢do normal
H1 Residuos ndo seguem uma distribuicdo normal

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.059265, p-
value = 0.3992

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos
H1:Residuos ndo Homocedasticos

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

studentized Breusch-Pagan test data:

modelo
BP =17.29, df = 18, p-value = 0.5033

Independéncia dos residuos
HO: Residuos séo independentes
H1 :Residuos nao sao independentes

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

Box-Ljung test data: modelo$residuals
X-squared = 2.0184, df = 1, p-value = 0.1554

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Quadro 36 - Equacgao de previsado do curso de Nutricao

> 2020])

§ = V(—233.22 + 1.65 x NPS — 15.53 x SEXO[Masculino] — 16.56 x ID
+ 44.17 x COR[Pardo] — 6.70 x COR[Preto] — 49.78 x COR[ND]
— 27.34 x COR[Outros] — 38.25 x TRE[Privada]
— 44,52 X QPF[4 ou mais] + 45.36 X IP[linear| — 64.70 X IP[quadratic]
+ 48.40 X IP[cubic] — 45.98 x IP[4th degree] — 10.58 x IM[linear]
+ 30.46 x IM[quadratic] — 17.22 X IM[cubic] — 0.02 x IM[4th degree]
+29.45 x PE[1] + 42.70 x PE[2] + 5.73 x CSH[sim] + 20.82 x PAND][

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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Quadro 37 - Equacéo de previsdo do curso de Odontologia

§ = V(161.88 + 0.70 x NPS — 8.29 x EST[BA] — 65.74 x EST[DF] + 32.38 X EST[ES]
—19.33 X EST[GO] — 49.82 X EST[MA] + 57.72 X EST[MT]
— 52.86 X EST[PR] —9.89 X EST[R]] — 4.10 X EST[SP]
—36.27 X SEXO[Masculino] — 27.47 X COR[Pardo]
+ 5.35 X COR[Preto] + 3.41 X COR[ND] + 75.66 X COR[Outros]
—6.90 X ID —16.30 X AR[Eventual] + 75.38 X AR[Ate 20h]
—50.60 X AR[21 a 30h] + 63.07 X AR[31 a 40h]
— 20.14 X AR[Acima 40h] + 12.28 X RS[mae] + 18.46 X RS[pais]
— 24.66 X RS[estudante] + 13.40 X RS[outros] — 38.51 X CSH[sim]
+ 17.00 X PAND[> 2020])

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).




Tabela 47 - Mediana do CDA: variavel instrugdo do pai para

o curso de Ciéncias Atuariais

Instrucao pai CDA
ensino medio 7.82
fundamental 8.16
fundamental incompleto 7.60
nao alfabetizado 8.41
superior 6.41

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).
Nota: * Os valores do CDA referem-se a mediana das categorias

Tabela 48- Mediana do CDA: variavel instrucdo da mae

para o curso de Ciéncias Atuariais

Instru¢&o da mée CDA
ensino Medio 8.06
Fundamental 8.74
fundamental incompleto 8.23
Superior 6.81

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).
Nota: * Os valores do CDA referem-se a mediana das categorias

Tabela 49 - Instrucao do pai: comparagdes Dwass-Steel-Critchlow-Fligner

para o curso de Ciéncias Atuariais

Comparagdes Instrucéo do pai w p-valor

ensino medio fundamental 2.484 0.400
ensino medio fundamental incompleto -0.632 0.992
ensino medio nao alfabetizado 1.242 0.905
ensino medio superior -2.324 0.470
fundamental fundamental incompleto -2.309 0.477
fundamental nao alfabetizado 0.548 0.995
fundamental superior -4.199 0.025
fundamental incompleto nao alfabetizado 1.897 0.665
fundamental incompleto superior -2.556 0.369
nao alfabetizado superior -2.121 0.563

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).

Tabela 50 - Instrucdo da méae: comparagdes Dwass-Steel-Critchlow-Fligner

para o curso de Ciéncias Atuariais

Comparagdes Instrucdo mae W p-valor
ensino Medio fundamental 0.333 0.995
ensino Medio fundamental incompleto  0.471 0.987
ensino Medio superior -4.416 0.01
fundamental fundamental incompleto -0.548 0.98
fundamental superior -2.898 0.17
fundamental incompleto  superior -3.101 0.125

Fonte: Elaborado pelo autor (2024).
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Tabela 51 - Resultado do curso de Ciéncias Econdmicas

Preditores Estimativas Erro Padrao p-valor
(Intercept) 12.28 2.82 <0.001
NPS 0.00 0.00 0.573
ID -0.24 0.06 <0.001
TRE [Privada] -0.55 0.30 0.074
Observactes 46
R? /| R? ajustado 0.312/0.263
Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Quadro 38 - Hipoteses do curso de Ciéncias Econdmicas
Testes/hipoteses Resultados

Teste de Reset
HO O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET testdata: modelo RESET = 1.0675,
df1 = 2, df2 = 40, p-value = 0.3535

VIF

[1] 1.454175

Normalidade dos residuos
HO Residuos Seguem uma distribuicdo normal
H1 Residuos ndo seguem uma distribuigdo normal

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
data: modelo$residuals D = 0.10832, p-value
=0.1932

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos
H1:Residuos ndo Homocedasticos

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

studentized Breusch-Pagan testdata: modelo
BP = 14.076, df = 3, p-value = 0.002804

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes
H1 :Residuos nao sao independentes

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

Box-Ljung testdata: modelo$residuals
X-squared = 0.59396, df = 1, p-value = 0.4409

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Tabela 52

- Teste de normalidade do curso de

Ciéncias Econbmicas

CDA

NPS

ID IEMG

N 46
W de Shapiro-Wilk 0.968

p Shapiro-Wilk 0.242

46 46
0861  0.672
<.001  <.001

46
0.935
0.013

Fonte: Dados da pesquisa (2024).



201

Tabela 53 - Resultado do curso de Engenharia Ambiental

Preditores Estimativas Erro Padréo p-valor
(Intercept) 2.55 2.41 0.297
NPS 0.01 0.00 0.053
RB [3 a 5Sm] -0.28 0.42 0.506
RB [5a 7Sm] -0.27 0.48 0.570
RB [7 a 10Sm] -0.44 0.47 0.356
RB [10 a 20Sm] -1.07 0.60 0.081
Observacbes 45
R?/ R? ajustado 0.141/0.031
Fonte: Dados da pesquisa (2024).
Quadro 39 - Hipoteses do curso de Engenharia Ambiental

Testes/hipoteses Resultados

Teste de Reset
HO O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo RESET = 2.2817,
df1 =2, df2 = 37, p-value = 0.1163

VIF

[1] 1.164454

Normalidade dos residuos
HO Residuos Seguem uma distribuicdo normal
H1 Residuos ndo seguem uma distribuicdo normal

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
modelo$residuals D = 0.081806, p-
value = 0.6328

data:

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos
H1:Residuos ndo Homocedasticos

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

studentized Breusch-Pagan test data:

modelo BP = 3.0801, df = 5, p-value = 0.6876

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

Box-Ljung test data: modelo$residuals
X-squared = 0.90786, df = 1, p-value = 0.3407

Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Tabela 54 - Teste de normalidade do curso de Engenharia Ambiental

CDA NPS ID IEMG
N 45 45 45 45
W de Shapiro-Wilk 0.993 0.974 0.688 0.584
p Shapiro-Wilk 0.992 0.389 <.001 <.001

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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Tabela 55 - Resultado do curso de Engenharia de Minas

Preditores Estimativas Erro Padrdo  p-valor
(Intercept) 5.65 2.03 0.007
NPS 0.00 0.00 0.202
SEXO [Masculino] -0.30 0.21 0.157
ID -0.02 0.05 0.611
RB [2 a 3Sm] -0.11 0.36 0.756
RB [3 a 5Sm] -0.42 0.32 0.194
RB [5 a 7Sm] -0.20 0.36 0.581
RB [7 a 10Sm] -0.47 0.34 0.169
RB [10 a 20Sm] -0.77 0.40 0.057
RB [20 a 30Sm] 0.03 0.85 0.970
RB [acima 30Sm] -1.35 0.87 0.126
Observacbes 76
R?/ R? ajustado 0.131/-0.003
Fonte: Dados da pesquisa (2024).

Quadro 40 - Hipoteses do curso de Engenharia de Minas

Testes/hipoteses Resultados

Teste de Reset
HO O modelo esta corretamente especificado

H1 O modelo esta incorretamente especificado

RESET test data: modelo RESET = 0.82804,
df1 = 2, df2 = 69, p-value = 0.4412

VIF

[1]1.064718

Normalidade dos residuos
HO Residuos Seguem uma distribuicdo normal
H1 Residuos ndo seguem uma distribuicdo normal

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

Lilliefors (Kolmogorov-Smirnov) normality test
modelo$residuals D = 0.094916, p-
value = 0.08704

data:

Homocedasticidade dos residuos
HO: Residuos Homocedasticos
H1:Residuos ndo Homocedasticos

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

studentized Breusch-Pagan test data:

modelo BP = 6.3623, df = 4, p-value = 0.1737

Independéncia dos residuos
HO: Residuos sao independentes

H1 :Residuos nao sao independentes

Hipotese H, aceita ao nivel de 5%.

Box-Ljung test data: modelo$residuals
X-squared = 0.0021947, df = 1, p-value =
0.9626

Fonte: Dados da pesquisa (2024).
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Tabela 56 - Teste de normalidade do curso de Engenharia de Minas

CDA NPS ID IEMG
N 76 76 76 76
W de Shapiro-Wilk 0.964 0.904 0.794 0.709
p Shapiro-Wilk 0.029 <.001 <.001 <.001

Fonte: Dados da Pesquisa (2024).

Tabela 57 - Testes paramétricos do curso de Engenharia de Minas

Variavel Grupo N Shapiro-Wilk Levene t de Student
w p-valor F p-valor Estatistica p-valor
Privada 52
TER L 0.967  0.048 3.54 0.064 -0.987 0.327
Publica 24
Nao 75
Cl . 0.965 0.033 2.90 0.093 -0.282 0.778
Sim 1
Feminino 26
SEXO . 0.958 0.014 1.23 0.270 1.58 0.118
Masculino 50
la3 20
QPF . 0.965 0.033 1.23 0.270 1.58 0.118
4 ou mais 56
nao 28
CSH , 0.970 0.064 5.37 0.023 0.397 0.693
sim 48
PAND <2020 “ 0.964  0.029 0.425 0.517 0.157 0.876
>2020 2 ' ' ' ' ' '
Variavel Grupo N Shapiro-Wilk Levene ANOVA
w p-valor F p-valor Estatistica p-valor
ensino Medio 28
fundamental 7
IM fundamental 4 0.97 0.066 0.521  0.669 0.0609 0.964
incompleto
superior 37

Fonte: Dados da Pesquisa (2024).
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Curso Stricto Sensu

Nivel

Area

Administracdo Publica — PROFIAP

Assisténcia Farmacéutica — PPGASFAR

Biociéncias Aplicadas a Saude
Biotecnologia

Ciéncias Ambientais

Ciéncias Bioldgicas

Ciéncia e Engenharia Ambiental

Ciéncia e Engenharia de Materiais

Ciéncias Farmacéuticas

Ciéncias Fisioldgicas — Multicéntrico

Ciéncias da Reabilitacdo
Ciéncias Odontoldgicas
Economia

Educacao

Enfermagem

Ensino de Fisica— MNPEF
Engenharia Quimica
Estatistica Aplicada e Biometria
Fisica

Geografia

Gestdo Publica e Sociedade
Historia Ibérica
Matematica — PROFMAT
Nutricdo e Longevidade
Quimica

Mestrado Profissional
Mestrado/Doutorado Académico
Mestrado/Doutorado Académico
Mestrado Académico
Mestrado/Doutorado Académico
Mestrado Académico
Mestrado Académico
Mestrado/Doutorado Académico
Mestrado/Doutorado Académico
Mestrado/Doutorado Académico
Mestrado Académico
Mestrado Académico
Mestrado Académico
Mestrado Académico
Mestrado/Doutorado Académico
Mestrado Profissional
Mestrado Académico
Mestrado Académico
Mestrado Académico
Mestrado Académico
Mestrado Académico
Mestrado Profissional
Mestrado Profissional
Mestrado Académico
Mestrado/Doutorado Académico

Administracdo Publica
Farmacia

Medicina Il
Biotecnologia
Ciéncias Ambientais
Ciéncias Bioldgicas |
Engenharias |
Engenharias I
Farmacia

Ciéncias Bioldgicas Il
Educacdo Fisica
Odontologia
Economia

Educacao
Enfermagem

Fisica

Engenharias Il
Ciéncias Agrarias |
Fisica

Geografia
Interdisciplinar
Historia
Matematica
Nutricao

Quimica

Fonte: Elaborado pelo autor com base nas informacdes disponiveis no Portal da Pro-Reitoria de
Pesquisa e Pés-Graduacao (UNIFAL, 2023d)




Quadro 42 - Cursos de especializagcao
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Curso

Modalidade

Curso de Especializacdo em: Engenharia de Minas/Engenharia
Mineral

Educacao para Sustentabilidade - Gaia Education (ESGE)
Curso de Especializacdo em Ensino de Sociologia e Projeto de
Vida

Gestéo Publica Municipal

Disfunc6es do Assoalho Pélvico

Modelagem em Ciéncia e Tecnologia

Modelagem em Matematica/Estatistica na Educacao
Educagéo Matemética na Contemporaneidade

Tecnologia e Qualidade na Producéo de Alimentos

Ensino a Distancia (EAD)

Analises Clinicas

Acupuntura

Controladoria e Finangas

Educacao para a Sustentabilidade — Gaia Education
Farmacologia Aplicada as Ciéncias da Saude
Fisiologia do Exercicio: do Paciente ao Atleta
Hematologia

Microbiologia Aplicada as Ciéncias da Saude
Residéncia em Enfermagem Obstétrica

Residéncia Multiprofissional em Salde da Familia

Tecnologia e Qualidade na Producao de Alimentos

Presencial/Semipresencial

Fonte: Elaborado pelo autor com base nas informagdes disponiveis no Portal da Pro-Reitoria de

Pesquisa e Pds-Graduacao (UNIFAL, 2023d)
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